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»Nyilvanvalo, hogy a fogyasztas minden gazdasagi tevékenység egyetlen célja és

értelme.” (Keynes (1965, p. 125))

1. Bevezetés

A makrogazdasagi folyamatok szamos mutatoval jellemezhetok. A kozbeszédben
gyakrabban keriil szoba a GDP vagy az inflacio alakulasa, am a haztartasok joléte
szempontjabol mégiscsak a fogyasztis a legfontosabb jelzészam. Dolgozatomban arra
keresem a valaszt, hogyan lehet a lehet6 legpontosabban mérni a makroszintii fogyasztast
a hivatalos statisztikaban, ill. milyen modszerek és adatforrasok illeszkednek a

magyarorszagi adatszolgaltatasi kotelezettséghez.

Kutatasom célja az volt, hogy a negyedéves fogyasztas becsléséhez feltarjam a
legalkalmasabb adatforrasokat és olyan modszert alakitsak ki, amely képes a fogyasztas
legnagyobb tételének, a hazai fogyasztisnak a tartdssadg szerinti kategoriait megfeleld
pontossaggal becsiilni. A korabbi modszer, amely alapvetden a haztartdsi koltségvetési
és életkoriilmény adatfelvétel (HKEF) adatain alapult, - a késébbiekben részletezett okok

miatt- 2021-t61 mar nem volt fenntarthato.

A fogyasztds, mint makrogazdasdgi mutatdé fontossaga kozismert. Nemcsak a GDP
felhasznalas oldali megkdzelitésének egyik kiemelt tétele, hanem 6nmagaban is fontos
indikéator. Ez a mutat6 az elmult években egyre nagyobb figyelmet kapott nemzetkozi
szinten. Az els6é fontos mérfoldkd az Gn. Stiglitz—Sen—Fitoussi- jelentés (a késébbiekben
Stiglitz- jelentés) (Stiglitz et al. (2010)) volt, mely 0j szemléletet képviselt a haztartasok
jolétének és életkoriilményeinek vizsgalataban. A jelentés 12 ajanlast tartalmazott arra
vonatkozoan, hogy miként lehetne a gazdasag teljesitményét, a tarsadalmi jolétet és a
fenntarthatosagot egyiitt tanulmanyozni. Az ajanlasok arra vonatkoztak, hogy a termelés
helyett a jovedelmeket és a fogyasztast kell el6térbe helyezni. A jelentés hangsulyozta azt
is, hogy a jovedelmet és a fogyasztast a vagyonnal Osszefliggésben érdemes vizsgalni,
tovabba a jovedelem, a fogyasztas és a vagyon eloszlasara nagyobb figyelmet kell

forditani. (Maténé Bella et al. (2018))

A Stiglitz - jelentés fontossagat jol értheté megvilagitasba helyezte az n. ,,ir eset”. Mig
frorszagban a GDP folyé ron 2015-ben 32,4%-kal nétt, addig a netté nemzeti jovedelem

6,4, mig a haztartasok rendelkezésre allo jovedelme ,,csupan”™ 5,3 szazalékkal novekedett.
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(Maténé Bella ¢és Ritzlné Kazimir (2020a)) Mindez azért kovetkezhetett be, mert a
multinaciondlis vallalatok hatdrokon atnyulé tranzakcioi (tobbek kozott transzferarazas,
IPP-k athelyezése, adooptimalizalas) a globalizacio kovetkezményekén szétfeszitették a
hagyomanyos nemzetgazdasagi kereteket. Az OECD (2016) éppen ezért arra hivta fel a
figyelmet, hogy amennyiben egy orszdg lakdinak anyagi jolétét vagy vasarloerejét
szeretnénk vizsgalni, érdemesebb a haztartasok rendelkezésre allo jovedelmét vagy végso
fogyasztasat figyelembe venni a termelés helyett. Az OECD mellett az Eurostat is
hangsulyozta, hogy a GDP a gazdasagi tevékenységet és nem a jolétet méri; az utobbira
megfelelobb makrogazdasagi mutato a haztartasok fogyasztasa. (European Commission
(2016))

A haztartdsok tényleges fogyasztdsa fontos mutatd a nemzeti szamldkban, amelynek
legnagyobb 0Osszetevidje a hazai fogyasztds. A hazai fogyasztds a Magyarorszagon
megvaldsult fogyasztast jelenti (teriileti elv), mig a rezidens haztartasok fogyasztasa a
magyar lakossag fogyasztasat (nemzeti elv) mutatja. A két mutatd kozotti eltérés az
idegenforgalmi egyenleg, ami a kiilfoldi turistdk magyarorszagi és a magyar turistak

kiilfoldi fogyasztasanak kiilonbsége. (Gacs (1998))

A haztartasok fogyasztasanak adata nem csak a jolét szempontjabol fontos, hanem
konjunktiraindikatornak is tekinthetd. A hazai fogyasztas tartdossadg szerinti iddsorai jol
jelzik a gazdaséagi ciklusok alakulédsat is, emiatt statisztikai szempontbol ezeknek az
adatoknak az eldallitasa kiemelten fontos feladat. A hazai fogyasztas tartossag szerinti

iddsorai negyedéves gyakorisaggal 1995-t6l allnak rendelkezésre.

A fogyasztds adatok nemcsak kozvetleniil, hanem kozvetve is szerepet jatszanak a
héaztartasok pénziigyi helyzetének megitélésekor. A KSH Nemzeti szamlak fosztalya
2021. aprilis 1-jén publikalta eldszor a haztartasok (a haztartasokat segitd non-profit
szervezeteket magaba foglalva) negyedéves szamlasorozatinak fobb mutatéit. (KSH
(2021a)) Mivel munkahelyem a Kozponti Statisztikai Hivatal Nemzeti szamlak
f6osztalya, a negyedéves szektorszamla osszeallitdsdban jomagam is részt vettem. Mind
a megtakaritds, mind a nettd hitelnyjtd/nettd hitelfelvevd képesség meghatarozasdhoz

fontos input adatként szolgal a hazai fogyasztas.

A negyedéves - és szamos fogyasztasi tétel esetében az éves- becslés adatforrasa az elmult
években a haztartasi koltségvetési és €életkoriilmény adatfelvétel volt a kiskereskedelmi

adatok figyelembe vétele mellett.
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Hazankban hosszii multra tekint vissza a HKEF (korabban héztartasi koltségvetési
felvétel, HKF) torténete, mivel 1949-ben szervezték meg az elsé haztartas-statisztikai
felvételt. (Szabd (2004, p. 489)) A felvétel jellemz6irdl és torténetérdl atfogd képet ad
Szabd (2004), aki kiemeli, hogy a haztartasi koltségvetési felvétel elsddleges
felhasznaloja a nemzeti szamlak rendszere (Szabo (2004, pp. 480, 490)), mivel egyrészrol
a fogyaszt6i arindex szamitdsahoz biztositja a sulyrendszert, masrészrél a lakossagi
fogyasztas becsléséhez a HKF altal szolgaltatott adatok dinamikéjat hasznaljak fel. A
HKEF 1j célra torténd felhasznalasa elkezd6dott. Maténé Bella et al. (2018) azt vizsgalta,
hogyan lehet a HKEF adatait makrogazdasagi valtozok (fogyasztas és jovedelem) mogotti
eloszlasok meghatarozasara felhasznalni. Az Eurostat és az OECD ugyanis az elmult
években egyre nagyobb hangsulyt fektetett a Stiglitz - jelentés miatt a makrogazdasagi

valtozok eloszlasanak vizsgalatara és az adatok publikalasara.

A Kozponti Statisztikai Hivatal azonban 2020-ban ugy dontott, hogy koltség-haszon
megfontolasok miatt 2021-t8l kezdve megsziinteti a negyedéves €s éves gyakorisagi
haztartéasi koltségvetési felvételt (a naplovezetést), és a jovOben varhatéan csak 6t évente
szervezi meg az adatgyljtést. Ez a gyakorlatban azt jelentette, hogy a fogyasztas
becslésére 11 modszert kellett kidolgozni, amely figyelembe veszi a Nemzeti szamlak
eldirasait, és a kérddives felmérés helyett mas, lehetdség szerint minél tobb adminisztrativ

adatforrasra tamaszkodik.

Munkam soran jelenleg a feladataim kozé tartozik a negyedéves GDP becslés termelés
oldalrél, a negyedéves szektorszdmla 0sszeéllitasa, mig korabban a haztartasok szektor
éves szamlasorozatdnak Osszeéllitasaval is foglalkoztam. Az elmult évek alatt szdmos
olyan kutatasi kérdéssel foglalkoztam, amelyek a GDP-hez és a fogyasztashoz
kapcsolddnak. A disszertacibban bemutatott kutatds reményeim szerint ravilagit a hazai
fogyasztas becslési kihivasaira, és eredményei a nemzeti szadmldk rendszerében

hasznosithatok lesznek.

1.1. Problémafelvetés
A negyedéves fogyasztasbecslés 1) modszertananak kidolgozasa soran kétféle megoldasi
ut korvonalazddott. Az egyik lehetséges megoldas az un. kindlati mddszer, annak a
matrixnak az Osszedllitisa, amely adott TEAOR’08 (Tevékenységek Agazati
Osztalyozasi Rendszere) szerinti dgazatok forgalmi adatat hozzarendeli a COICOP

(Classification of Individual Consumption by Purpose, Az egyéni fogyasztas rendeltetés
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szerinti osztalyozasa) szerinti fogyasztdsi csoportokhoz, alcsoportokhoz, majd ezt
kovetden ennek a struktiranak a felhasznédldsdval a negyedéves forgalmi adatok
segitségével a fogyasztasi csoportok, alcsoportok extrapolalasra keriilnek. Ennek a
matrixnak az Osszeallitdsaval elméletileg mind az éves, mind a negyedéves fogyasztas
becslése kivitelezhetd lehet. A matrixot célszerti évrdl évre feliilvizsgalni, hogy a
fogyasztasi szerkezetben ne keletkezzen torzitas. Eves szinten ennek a matrixnak az
Osszeallitisa megvalosithatd, mert a hozzaadott érték becslés TEAOR’08 szerinti 4
szamjegyes bontasban késziil. Ezt a modszert az EU szamos tagorszagaban alkalmazzak.
A kinalati modszer alkalmazasi feltétele, hogy el6szor az éves szamitas késziiljon el ilyen
formaban, és utdna a negyedéves szamitdsi modszertan e struktirat felhasznalva

kialakithato.

Ugyanakkor jelenleg negyedévente nem allnak rendelkezésre TEAOR’08 szerinti 4
szamjegyen megfeleld mindségli forgalmi adatok. A bruttdé hozziadott érték becslés
TEAOR’08 szerinti 2 jegyen, ill. bizonyos tevékenységeknél annal 6sszevontabb szinten
(tn. A64 bontasban) késziil negyedévente. Ezen az aggregaltsigi szinten az egy
agazatban, vagy dgazatcsoportba tartozd tevékenységek jelentdés heterogenitisa
figyelhetd meg. A kinalati megkozelitési becslést tovabb neheziti, hogy az egyéni
vallalkozok és a non-profit szervezetek gazdasagi teljesitményére jelenleg kevés adat 4ll

évkozben rendelkezésre.

Ugyanakkor nem feledkezhetlink meg arr6l, hogy adminisztrativ adatok hasznalataval a
nem megfigyelt gazdasaghoz tartozd fogyasztasi tételeket kiilon kell becsiilni. Ritzlné
Kazimir és Maténé Bella (2020), valamint Ritzlné¢ Kazimir (2021) egy becslési eljarast
mutat be az afaelkeriilésre vonatkozolag, amelyet fel lehet hasznalni az addcsalas miatt
nem megfigyelt hozzaadott érték becsléséhez (Ritzlné Kazimir (2021, p. 150)), azonban
annak termékekre és szolgaltatdsokra torténd megbontdsa szamos nehézségben iitkozik.

Ezek miatt a nehézségek miatt a kinalati oldali becslési megkozelitést elvetettem.

A masik lehetséges megoldas az egyes fogyasztasi csoportok, alcsoportok modellbecslése
indikatorokkal. Szdmomra ez a megoldas kézenfekvOnek tiint, mert igy fel tudtam
hasznalni a negyedéves GDP gyorsbecslések soran szerzett tapasztalataimat is. Egy adott
makrogazdasagi aggregatumra vonatkozd elézetes becsléseket aszerint kiilonboztetjiik
meg, hogy idoben mikor késziilnek el és ennek megfeleléen milyen informécios bazisra

éplilnek. A koznyelvben ezek a definicidk gyakran keverednek, ezért fontosnak tartom a
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tisztazasukat. Amennyiben egy adott, T negyedévre vonatkozé makrogazdasagi mutatora
a T negyedév eldtt késziil becslés, azt eldrejelzésnek (forecast) nevezziik. Ha a becslés a
negyedév vége koril késziil, akkor jelen ideji becslésrdl (nowcast) beszéliink.
Gyorsbecslés (flash estimate) a T iddszakra vonatkoz6 gazdasagi mutato elsd hivatalos
statisztikai becslése, amelyet a T iddszak utan legkésdbb AT/2 iddre tesz kozzé a
becslésért felelds statisztikai intézmény. Ez a gyakorlatban T+30, ill. T+45 napot jelent.
A rapid estimate kifejezés a nowcast ¢€s a flash estimate becslések Osszefoglald
megnevezése. (Eurostat (2017, pp. 48-50)) Ha a becslés a T idészak utan 60, ill. 90 nappal

kés6bb késziil, akkor mar un. részletes becslésrol (regular estimate) beszéliink.

A negyedéves fogyasztas becslését eldszor a targynegyedévet kovetd 60. napra kell
elkésziteni és tovabbitani az EUROSTAT szédmara. Ez a fenti definicidok értelmében
részletes becslésnek mindsiil. Ugyanakkor tgy vélem, hogyha moédszertani szempontbol
a negyedéves fogyasztas becslés elkészitését a negyedévet koveton T+60 napra egyfajta
»gyorsbecslésnek™ tekintjiik, amely majd az adott évet kdvetd 9. honap utan ,,igazodik” a
nagyobb informacids bazison becsiilt éves adathoz, akkor érdemes lehet gyorsbecslési

modszereket alkalmazni a negyedéves hazai fogyasztas becslése soran is.

Cserhati et al. (2009) kifejti a GDP gyorsbecslések kapcsan, hogy csak olyan modellek
hasznalhatok, amelyek (logikailag) elfogadhatdak és a becslések statisztikai tulajdonsagai
is megfelelok. Ezeket a modelleket negyedévrdl negyedévre feliil kell vizsgalni,

ugyanakkor a jo elérejelz-képességli modellek viszonylag robusztusak hosszabb tavon.

A szakirodalomban fellelhetd fogyasztasi modellek tobbsége vagy elorejelzései céllal
késziil bizalmi indikatorok felhasznéalasaval, vagy nowcast céllal, a hivatalos statisztikai
publikacid eldtt. Ezek elsdsorban a haztartdsok tényleges fogyasztasat probaljak
megbecsiilni, részletesebb, tartdossag vagy esetleg COICOP fOcsoportok szerinti bontas

becslésére a tobbségiik nem vallalkozik.

Ugyanakkor egy statisztikai hivatal szamara nem elfogadhaté csupan a fogyasztas
kozvetlen, direkt becslése, mivel a tapasztalatok szerint egy ilyen becslés hibaja
magasabb, kiilondsen olyan esetben, amikor a részek eltéré tendenciat mutatnak. Erre
példa a COVID-19 jarvanyhelyzet okozta gazdasagi visszaesés, amikor a bevezetett

korlatozasok eltéré mértékben érintették a fogyasztas egyes tételeit.

Dolgozatomban olyan modellbecslési modszer kidolgozasat ismertetem, amelyben a

felhasznalt indikatorok alapvetden hivatalos statisztikai adatok, adminisztrativ adatok, és
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csak abban az esetben tartalmaznak indikatorként mas tipust adatokat, ha sem hivatalos,

sem egy¢éb adminisztrativ adatforras nem érhet6 el az adott fogyasztasi tétel becslésére.

1.2. Kutatastol elvart eredmények
A kutatas célja a negyedéves hazai fogyasztas 0j becslési modszertananak kialakitasa,
vagyis egy olyan modellrendszer elkészitése, amely alapvetden adminisztrativ és
hivatalos statisztikai adatokra épiil, ehhez megfeleld statisztikai és Okonometriai
modszereket hasznal fel, és alkalmas arra, hogy segitségével az éves adatok rendelkezésre
allasa utdn minél kevesebb legyen a negyedéves hazai fogyasztds volumenindexében
bekovetkezd revizié nagysaga. Ugyanakkor elézetesen elmondhaté, hogy a HKEF
adatokhoz viszonyitva megno a bizonytalansag a fogyasztas becslésben mindaddig, amig

egy Uj éves szamitas nem all rendelkezésre.
A kutatéstol elvart eredmények a kovetkezok:

EO1: A fogyasztas elméleti hatterének attekintése, a hazai fogyasztas tartossag szerinti
negyedéves becslési mddszereinek, adatforrasainak dsszefoglalasa, figyelembe véve a

nemzeti szamlak eloirasait

EO2: Lehetséges magyarazo valtozok feltarasa, beldliik relevans indikatorok eloallitasa,

adatbazisba szervezése
EO3: A hazai fogyasztas becslésére alkalmas 6konometriai modellek megalkotasa

EO4: A becslés végrehajtasa idoben visszamendleg (ex post), valamint kvazi valos idében

(kvazi real time) a 2019-es évre, az eredmények értékelése, validalasa

1.3. Kutatas alapjai

1.3.1 Kutatasi iranyok, kutatasi célok

A hazai fogyasztas becslésének harom dimenzidja létezik: 1. idébeli, 2. foldrajzi és 3.
modszertani. Az id6beli dimenzio azt jelenti, hogy a hazai fogyasztast negyedéves és éves
alapon is ki kell szamitani. Az éves kozzététel — ami pontosabb, szélesebb korii
adatforrasok felhasznalasaval késziil —, azonban a gazdasagi szereplok szamara késo,
mert akkor tal késdn kapnanak képet a gazdasag alakulasarol, ezért sziikséges a hazai

fogyasztds negyedéves becslése. A negyedéves becslés ugyanakkor korlatozottabb
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adatforrasokon alapul, igy a pontossaga elmarad az éves szamitdsokétol. A negyedéves

becslés a negyedévet kdvetd 60. napra késziil el.

Foldrajzi szempontbol a hazai fogyasztas szamitasanak teriileti lefedettsége egy adott
orszag az ESA2010 szabalyrendszere (Az Eurdpai Unié Hivatalos Lapja (2013)) szerint,

valamint az Europai Uni6 egésze.

Modszertani szempontb6l a hazai fogyasztds a GDP felhasznélasi oldalrél torténd

Osszeallitasanak egyik kiemelt tétele.
A kutatési cél megvaldsitasdhoz a kovetkez6 részcélok tartoznak:

RO1: Mely becslési mddszerek elfogadhatoak a hivatalos statisztika szamara a

hazai fogyasztas eldrejelzésére?
RO2: Online adatok hasznalata javitja-e a hazai fogyasztas becslését?

RO3: A direkt vagy az alulrol épitkezé (un. bottom-up) megkozelités eredményez

kisebb reviziot a hazai fogyasztas becslésekor?

1.3.2 Kautatasi kérdések
A vart kutatasi eredmények alapjan a kovetkezd kutatéasi kérdéseket fogalmaztam meg:

RQ1: Hogyan becsiilhetd meg a magyarorszagi negyedéves hazai fogyasztas
tartossag szerinti bontdsban, ha nem 4llnak rendelkezésre a haztartasi

koltségvetési felmérés adatai?

A nemzetkozi statisztikai gyakorlat azt mutatja, hogy szdmos tagorszagban nem
hajtanak végre negyedévente hdztartasi koltségvetési felmérést, ugyanakkor
mégis képesek megbecsiilni a tartds €s nem tartds javakra (szolgéltatasokkal
egyiitt) forditott kiadasok alakulasat. Eldzetesen gy vélem, hogy szdmos olyan
egyéb indikator rendelkezésre all, amely alkalmas lehet arra, hogy segitségiikkel
a hazai fogyasztds tartossdg szerinti bontdsban megbecsiilhets. A
szakirodalomban azonban nem taldlunk olyan moddszertant, amelyet kovetve

1épésrdl 1épésre a becslés végrehajthatd, ennek kidolgozasa hianypotlo.

RQ2: Mekkora revizidt eredményez a hazai fogyasztas 0j becslési modszere?
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A termékekre forditott kiadasok esetében a korabbi negyedéves becslés a
héaztartasi koltségvetési felmérés adatai mellett a kiskereskedelmi forgalom adatait
is figyelembe vette. Ugyanakkor a szolgaltatasok esetében negyedéves szinten a
legtobb esetben csak és kizarolag a HKEF adatai alltak rendelkezésre. Mivel az
éves becslés a HKEF mellett egyéb adatforrasokat is figyelembe vett, a
negyedéves becslések is tartalmaztak reviziot. Ugy vélem, hogy az altalam
kidolgozott becslési modszer hibaja nagyobb lesz a HKEF-en alapulé becsléshez
képest. Ez a makroadatokban megndvekedett bizonytalansdg a naplovezetés

megszinésének alternativ koltsége.

RQ3: Alkalmas-e a hazai fogyasztas becslésére a magyarorszagi pénzforgalmi
szolgaltatok elfogadd-haldzatdban lebonyolitott fizetési kartyds vasarlasok,

készpénzfelvételek 0sszege?

A magyarorszagi pénzforgalmi szolgaltatok elfogadd-halozatdban mind a
magyar, mind a kiilfoldi kibocsatasi bankkartydk adatai megjelennek, ami
megfelel a hazai (az orszag teriiletén realizal6do) fogyasztas koncepcidjanak.
Ugyanakkor a hazai fogyasztas dsszege meghaladja a bankkartyas vasarlasok és
készpénztelvételek osszegét két okbol: egyrészt a hazai fogyasztas olyan nemzeti
szamlas imputalt tételeket tartalmaz, amelyek nem jarnak kéartyamozgassal (pl.
imputalt lakbér, FISIM, kébitoszer, prostitucid), masrészt olyan jovedelemtételek
is allhatnak a hazai fogyasztds mogott, amelyek nem jelennek meg bankkartyas
tranzakcidoként. Ez utdbbira példa lehet, ha a fogyasztasi tételt kozvetleniil a
bankszamlardl finanszirozzak (pl. koziizemi dijak kozvetlen atutaldsa vagy
csoportos beszedései megbizassal valo teljesitése), vagy a készpénzmozgas nem
kapcsolodik bankkartyahoz (készpénzben folydsitott nyugdij, ill. nem megfigyelt
gazdasagbol szarmazd jovedelem). Ugyanakkor Ugy vélem, hogy a fizetési
kartyaval lebonyolitott vasarlasok ¢és készpénzfelvételek egyiittes alakulasa

megfeleld indikator a hazai fogyasztas folyoaras dsszegének becsléséhez.

RQ4: Hogyan magyardzza a jarulékbevallasbol szdrmazd aggregalt bértomeg

realértéke a hazai fogyasztas alakulasat tartdssag szerinti bontasban?

A NAV felé az adott honapot kovetd honap 12-ig kotelezden kell teljesiteni a

foglalkoztatd gazdasagi szervezetnek az adott hdénapban a szervezet



tevékenységében részt vevOk szamara megtortént bérkifizetéseket és a kapcsolodo
jarulékadatokat. Ezek az adatok 2017-t6l allnak havi gyakorisaggal rendelkezésre
a KSH szamara. El6zetesen azt varom, hogy a hazai fogyasztas tartossag szerinti
csoportjai €és a fogyasztoi arindexszel deflalt bértomeg azonos iddszaki vagy
késleltetett értéke kozott szoros kapcsolat lesz. Ugy vélem, hogy a tartds termékek
esetében ez a kapcsolat kevésbé lesz erds, mivel itt a haztartasok megtakaritasai

is szerepet jatszanak.

1.3.3 Kutatasi megkozelités

A primer kutatas alapvetden kvantitativ modszerekre épiil. A primer kutatdsom célja a
hazai fogyasztés tartdssag szerinti becslésének modszertani fejlesztése, ehhez megfeleld
adatforrasok feltarasa, valamint Okonometriai modellek illesztése és tesztelése. A

kvantitativ kutatas elonye, hogy a becslés megismételhetd, és eredménye altalanosithato.

A Klasszikus szakirodalmi attekintés (szekunder Kkutatas) soran attekintettem a
fogyasztasra vonatkozd kozgazdasidgi irodalmat, valamint a nemzeti szamlak
fogalomkészletét, a tagorszagi gyakorlatokat és a fogyasztast eldrejelzé modelleket az

altaluk felhasznalt adatforrasok tipusai szerint.

1.4. Koszonetnyilvanitas
ElsOként szeretnék koszonetet mondani a két témavezetdémnek, Dr. Cserhati Ilonanak és
Dr. Keresztély Tibornak, akik javaslataikkal nagyban hozzajarultak a kutatas elméleti és

modszertani keretek kozotti megfeleld elhelyezéséhez.

Kiilon koszondm volt kolléganémnek, Ritzlné Kazimir Ildikonak, aki az elmult négy
évben rengeteg hasznos észrevételével segitette a kutatds megvalosulasat, és mindig

szamithattam ra egy-egy felmeriild probléma megvitatasaban.

Ko6szonom szépen kollégdimnak, Tamas Addmnak és Komolafe Magdolnanak, hogy a
fogyasztas becslése sordn szerzett tapasztalataikat megosztottak velem, és kérdéseimmel

barmikor fordulhattam hozzajuk.

Ko6szondm a munkahelyemnek, a Kozponti Statisztikai Hivatalnak, és azon beliil a
Nemzeti szamlak féosztalyvezetdjének, SzOkéné Boros Zsuzsannanak, valamint a
Negyedéves ¢és szektorszamlak osztalyvezetdjének, Dr. Cseh Timeanak, hogy a kutatés

empirikus részéhez a megfeleld adatforrasokat biztositottak szamomra.
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Végiil koszondm az egész csaladomnak a tdmogatasat és biztatasat.

1.5. Ertekezés szerkezete

Az értekezés tovabbi fejezeteinek a szerkezete a kovetkezd:

A 2. fejezetben ismertetem a fogyasztasra vonatkozo kozgazdasagi elméleteket, valamint
a nemzeti szamlak fogyasztasra vonatkozé meghatirozasait. Attekintem az éves és a
negyedéves fogyasztasra vonatkozo6 becslési modszereket, adatforrasokat, amelyeket az
Eurdpai Uni6 tagorszagai alkalmaznak. A fogyasztast eldrejelz0 modellek koziil a

bizalmi indikatorokat és a Google adatokat tartalmaz6 modelleket mutatom be.

A 3. fejezet a kutatasom eredményeit tartalmazza. A fejezetben részletesen bemutatom a

felhasznalt adatokat, a mddszereket és az eredményeket a fogyasztds tartdossag szerinti

crer

¢s a direkt modellek eredményeit, valamint a hazai fogyasztas és a fizetési kartyaadatok

kapcsolatat.

A 4. fejezetben az eredmények felhasznalhatosagat €s a kutatas tovabbi lehetséges

folytatasat ismertetem.
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2. Irodalmi attekintés

2.1. Elméleti hattér

A nemzeti szamlak a gazdasagstatisztikak teljes kori, 6sszefliggd, konzisztens elveket
kovetd szamlarendszere, amely nemzetkdzileg egyeztetett és elfogadott fogalmakat,
osztalyozasokat és elszamolasi szabalyokat alkalmaz. Az ESA 2010. 1.07, valamint 1.88
paragrafusa szerint a nemzeti szamlakban az egyes szamlak valamely egységnél vagy
szektornal az adott idészak alatt végbement értékvaltozast szamoljak el a szdmlaban
bemutatott gazdasagi folyamatok jellege szerint. A folyé szamldk adott tipusu
tevékenységet mutatnak be: termelés, jovedelmek keletkezése €s elsddleges elosztasa, a
jovedelmek elosztasa és Ujraclosztasa, valamint a jovedelmek felhasznalasa. Minden
szamlahoz tartozik egy egyenlegezd tétel, amely a szamla forrasainak ¢és
felhasznalasainak a kiilonbsége. Az egyik szdmla egyenlegezd tétele a masik szamla nyitd
tétele, ezért a szamlak lancszerlien kapcsolédnak egymashoz. A folyd szamlakat
kiegészitik a felhalmozasi szdmlak, amelyek a t6keszamldk, a pénziigyi szamlak és az
eszk6zok egyéb volumenvaltozasai szamlak. (Az Eurdpai Unid Hivatalos Lapja (2013)),

KSH (1993, pp. 1-2.))

A nemzeti szamlak keretrendszere tdmaszkodik az lzleti szamvitelre, ugyanakkor
alapvetd kozgazdasagi Osszefliggéseket szamszeriisit. A nemzeti szamlakban hasznalt
jovedelem fogalom Hicks nevéhez flizddik, aki szerint a jovedelem az a maximalis
Osszeg, amelyet valaki egy idészak alatt elfogyaszthat, mégpedig oly mddon, hogy az
1d6szak végén valtozatlan helyzetben legyen, mint az iddszak elején. (Hicks (1978, pp.

206-223), KSH (1993, pp. 27-28))

A nemzeti szamlakban az olyan aggregatumok, mint a jovedelem, fogyasztas, beruhazas
¢és megtakaritas mérése Keynes elméletére vezethetd vissza, amelyet az 1936-ban irt The
General Theory of Employment, Interest and Money (A foglalkoztatas, a kamat és a pénz
altalanos elmélete) cimti miivében ismertetett. (Vanoli (2005, p. 19)) Ugyanakkor Keynes
nem szamlak rendszerében fogalmazta meg a gazdasagelméletét. A nemzeti szamlak
keretrendszerét Richard Stone és James Meade dolgozta ki Nagy-Britannidban, amit
1941-ben ,,A nemzeti jovedelem, a kiadasok, a megtakaritasok és a beruhazas tablainak
felépitése” c. tanulmanyukban publikdltak. Ez a megkozelités még nem alkalmazta a
szektorbontast, ugyanakkor a nemzeti jovedelmet mar harom oldalrél (jovedelem,

termelés és kiadasok) mutatta be. (Vanoli (2005, pp. 20-21), Szilagyi (2003, p. 863))
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A nemzeti szamlak fejlédéséhez hozzajarult Simon Kuznets is, aki 1934-ben készitette el
az Egyesiilt Allamok nemzeti jovedelem becslését 1929-1932 idszakra, majd 1937-ben
jelent meg a szamitasokat tartalmazo publikacié az 1919-1935 idészakra vonatkozolag.

(Vanoli (2005, pp. 17-18))

A fentiekben emlitett kozgazdaszok mellett még szamos kozgazdasz (pl. Ragnar Frisch,
Colin Clark) is részt vett és hozzajarult a nemzeti szamlak elméletéhez és gyakorlatahoz.
(Bjerve (1996), Szilagyi (2003, p. 863)) Mivel dolgozatomban a haztartasok hazai
fogyasztasat vizsgalom, fontosnak tartom ismertetni, hogy milyen kodzgazdasagi és
pszicholdgiai szempontok jatszanak szerepet a fogyasztasi dontések meghozatala soran.
A fogyasztds makro-és mikroszemléletben is vizsgalhatd. A mikrodkondmiai
megkozelités a racionalis fogyasztd feltevéssel ¢él, a viselkedési kozgazdaszok
ugyanakkor azt hangsulyozzak, hogy ez a feltevés nem all fent, mas szempontok is
befolyasoljak a fogyasztd dontését. Ariely és Kreisler (2018) A (tul)koltekezés
pszicholdgiaja c. konyvére tdmaszkodva bemutatom, hogy melyek ezek a befolyasold

tényezok.

Az egyéni dontések ereddjeként adodo aggregalt fogyasztashoz szamos makrookonomiai
modell is kapcsolodik, amelyeket Thaler (2016, pp. 121-134) ill. Maténé Bella és RitzIné
Kazimir (2020b) osszefoglalojat felhasznalva ismertetek. Ugyanakkor az aggregalt
fogyasztds €és az aggregalt megtakaritds kozti valasztasnak nemcsak ,klasszikus”
kozgazdasagi modellje létezik. George Katona — akit Hosseini (2011) a viselkedési
kozgazdasagtan alapitd atyjanak nevezett — Otvozte a kozgazdasagi modellt
gazdasagpszichologiai elemekkel, és az irdsaiban korvonalozott modell elméleti alapjaul
szolgéalt a késobbi bizalmi indikatorokon alapuld gazdasagi eldrejelz6 modellek

megalkotisanak.
2.1.1 Egyedi fogyasztas

A fogyasztds mikrookondmiai megkozelitésben az egyén haszonmaximalizald
magatartdsaként jon létre. A fogyasztok magatartasat, dontéshozatalat a racionalitas
jellemzi, a fogyasztok tisztaban vannak a dontésiiket befolyasold 6sszes koriilménnyel
(pl.  kamatlab, megtérilési ratak, sajat preferenciarendszeriik stb.). A
preferenciarendszeriiket leird hasznossagi fliggvények teljesitik azokat a feltételeket,
amelyek lehetévé teszik a koltségvetési korlat melletti feltételes optimalizalasi feladat

megoldasat. (Mas-Colell et al. (1995))
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A fogyaszt6i preferencidkra vonatkozdan harom axiomat fogadnak el a kdzgazdaszok:
teljesség, reflexivitas és tranzitivitas. Az els6 axioma szerint a preferenciarendezés teljes,
ami azt jelenti, hogy a fogyaszté az Osszes joszagkombinacidt képes paronként
Osszehasonlitani egymassal, és ennek alapjan rangsorolni azokat. Ha X az 0Osszes
lehetséges alternativa halmaza, x és y pedig egy-egy ilyen joszagkosar, akkor a fogyaszto
el tudja donteni, hogy x ¢és y koziil melyiket preferalja gyengén a masikhoz képest (x = y
vagy y < X), vagy a két joszagkosar kozombos-e szamara (vagy X- y). (Mas-Colell et al.
(1995, p. 6)) A masodik axidoma kimondja, hogy a preferenciak reflexivek: barmely
fogyasztoi kosar legalabb olyan jo, mint 6nmaga (X X). ((Mas-Colell et al. (1995, p. 7))
A harmadik axidoma, a tranzitivitds pedig azt jelenti, minden x, y, z € X
joszagkombinaciora igaz, hogy ha x legalabb olyan jo, mint y (x = Y), és ha y legalabb
olyan jo, mint z (y = z), akkor x is legalabb olyan jo, mint z (x = z). A tranzitivitas feltétel
biztositja, hogy a fogyasztd preferenciarendezése ne legyen ciklikus. ((Mas-Colell et al.
(1995, pp. 6-7)) Ha egy fogyasztd preferenciarendezése ciklikus (pl. x =y ésy =z és z
= X), akkor elérhetd cserék révén egy olyan helyzet, ami a kezdeti allapothoz képest

rosszabb helyzetbe hozza a fogyasztot. (Anand (1987, p. 200))

A preferenciarendezésnek negyedik, gyenge axidomaja azt mondja ki, hogy az a
joszagkosar, amelyben barmely termékbdl tobb van, annak jobbnak kell lennie, mint
annak, amiben kevesebb van. Ezt azért gyenge axidoma, mert csak azokra az esetekre
vonatkozik, amikor a joszagkosarban szerepld minden termék hasznos, azaz egyik sem

karos a fogyasztd szamara.

A fogyasztaselmélet modelljében a preferenciarendezés axiomai alapjan a fogyaszto a
rendelkezésre allo joszagok terében rendezni tudja a rendelkezésre allo joszagkosarakat
azok hasznossaga szerint. Az igy 1étrejové preferenciarendszer alapjan a kiilonb6z6
kosarakhoz hasznossagot rendelhetiink, egyénenként hasznossagi fliggvényeket
definidlhatunk. A hasznossagi fliggvény egyik interpretacidja a kozombosségi gorbe. A
preferencidknak és igy a kozombdsségi gorbéknek is kiillonb6zd tipusai 1éteznek. A jol
viselkedd ko6zombosségi gorbék monotonok, szigortian konvexek és ezekbdl kifolyolag
negativ meredekségliek. Ezek hasznos joszagok esetében valdsulnak meg. (Varian (2005,

pp. 47-48, 50))

Két joszag esetében akkor beszéliink tokéletes helyettesitésrdl, ha a fogyasztd az egyik

joszagot a masikkal azonos aranyban hajlando helyettesiteni. Példaul egy korte
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elfogyasztasa ugyanolyan értékii a fogyasztonak, mint egy almaé. (Varian (2005, p. 41))
Tovabbi példa lehet, ha a fogyasztd szdmara az otthon, csalddtag altal — hajvagé géppel
— végzett hajvagas egyenértékii a fodrasz altal végzett hajvagassal. Az is elképzelheto,
hogy a drogériaban vasarolt hajfestékkel torténd otthoni hajfestés egyenértékii a fodrasz
altal, szépségszalonban végzett hajfestéssel. Tokéletes helyettesités esetén a
kozombdosségi gorbék egymassal parhuzamos egyenesek lesznek, mivel ekkor a
fogyasztd rogzitett aranyban hajlandd a joszagokat egymassal helyettesiteni azonos

sziikséglet kielégitési szint mellett. (Varian (2005, p. 42))

Két joszag egymasnak tokéletes kiegészitéje, ha meghatarozott ardnyban és mindig
egylitt fogyasztjak dket. Példaul ha a fogyaszté mindig két kockacukorral issza a kdvéjat,
¢s egyébként semmi mashoz nem hasznal kockacukrot. Ebben az esetben a kozombdsségi

gorbék L alakuak lesznek. (Varian (2005, p. 42))

Ha a két joszag egyike k6zOmbos a fogyasztd szamara, a k6zombdsségi gorbék egyenesek
lesznek. Ha példaul a fogyasztd szereti a sonkat (x tengely), de semleges a tojassal (y

tengely) szemben, akkor a kozombosségi gorbék fliggdlegesek. (Varian (2005, p. 44))

Ha az egyik joszag karos, a masik pedig hasznos, akkor a kozombdsségi gorbék pozitiv
meredekségliek lesznek. Erre példa, ha a fogyasztd nem szereti a csipds kolbaszt, de
szereti a sonkat. Ugyanakkor mégis hajlandé elviselni bizonyos mennyiségli csipds
kolbaszt a pizzén, ha van elegendé mennyiségii sonka rajta kompenzécioként. Kiilon
esetet jelent, amikor mindkét valaszthato joszag karos. Ekkor a kozombdsségi gorbék

negativ meredekségliek és nemkonvexek lesznek. (Varian, 2005, pp. 43-44)

A kozOombosségi gorbék ismertetését fontosnak tartom a nemzeti szamlak szempontjabol
is. A fogyasztéas egyes tételeihez olyan indikéatorokat talaltam (lasd 3.1. Adatok alfejezet),
amelyek felhasznalhatosdga egyéni fogyasztdi dontésekre vezethetd vissza. Majd latni
fogjuk a 3.3.2 Tartés javakra forditott kiadasok modelljei c. szakaszban, hogy a
telefonokra forditott kiadasok és az informacids eszkozokre forditott kiadasok kozott
szoros pozitiv irdnyl kapcsolat van, ami arra utal, hogy a legtobb fogyaszto igyekszik
mindkét tipusu terméket egyiittesen birtokolni. A 3.3.4 Szolgaltatdsokra forditott
kiadasok modelljei c. szakaszban pedig ismertetem, hogy milyen nehézségekbe litkztem
a szépségapolasi szolgaltatasokra forditott kiaddsok becslése soran. Végiil a becslés soran
felhasznaltam az az Osszefiiggést, hogy a szépségapolasi kiadasok és a kozmetikai és

egy¢b testapolasi termékek kozott magas pozitiv korrelacié all fent.
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A csokkend hatarhaszon elve a nemzeti szamlak elméletének is fontos alapfeltevése. A
fogyaszt6 hasznossaganak kielégitésére torekszik, ugyanakkor a sziikségletek kielégitése
soran egyre inkabb telitddik, és a poétldlagos joszag elfogyasztisa mar csokkend
hasznossaggal jar szamara. Egyensulyi helyzetben az draranyok megegyeznek a termékek
hatarhasznanak aranyaval. A GDP — részletesebben ismertetve a 2.2.1. fejezetben —
feltételezi a hasznossagmaximalizalo, optimalis fogyasztasi szerkezet kialakulasat.

(Varian (2005, p. 68, 97))

A fogyasztok preferenciai idében is értelmezhetdk, nemcsak a joszdgok halmazan. A
fogyasztok intertemporalis valasztasai az egyes idOszakokban elkoltott jovedelemre

vonatkozva is teljesitik a hasznossagmaximalizalas feltételeit. (Mas-Collel et al (1995))

A mikrookonomiaban elfogadott intertemporalis dontések a diszkontalt hasznossag
modelljére épiilnek, amelyet Paul Samuelson az 1937-ben irt Megjegyzés a hasznossag
méréséhez (A Note on the Measurement of Utility) c. tanulméanydban ismertetett.
(Samuelson (1937)) Alapgondolata az volt, hogy a fogyasztas a jelenben értékesebb az
egyén szamara, mint a jovoben. Emiatt a jovObeli fogyasztast a fogyaszto diszkontalja,
azaz leértékeli egy adott rataval. Samuelson megjegyezte, hogy az emberek
idéinkonzisztens dontéseket is hoznak. El6fordulhat, hogy a jovot ugy értékelik le, hogy
a kezdeti magas értékeket rohamos csokkenés koveti, amit kvazi hiperbolikus

diszkontalasnak vagy jelen felé torzitasnak neveziink. (Thaler (2016, pp. 124-126))

A viselkedési kozgazdasagtan szerint a fogyasztok nem tokéletesen racionalis gazdasagi
szereplok. Ariely és Kreisler (2018, pp. 255-256) szerint egy tokéletesen racionalis
vildgban csupan harom dolog szamitana: az alternativ koltségek, a vasarlas nyujtotta
elény, €s a vasarlasbol szdrmazo valodi 6rom. De mivel nem éliink tokéletesen racionélis
vilagban, a szerzok szerint szamos tényez6 befolyasolja a dontéseinket, amelyeket az 1.

abran foglaltam 0ssze. A tovabbiakban ezeket a tényezdket mutatom be roviden.
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A viszonylagossag azt jelenti, hogy a fogyasztok abban az esetben, ha nem tudjak
megbecsiilni egy termék abszolut értékét, akkor dsszehasonlitanak. Eppen ezért, amikor
egy termék akcids, a konnyebbik utat valasztjak, és az akcios arra alapozva dontenek.
(Ariely és Kreisler (2018, p. 52)) Egy masik eset a viszonylagossagra, amikor sok és
nehezen felmérhetd valasztasi lehetdség all fent. A fogyasztok ilyenkor hajlamosak a
legolcsobb és legdragabb termékek kozott a kdzéputat valasztani. (Ariely és Kreisler
(2018, p. 55)) A viszonylagossag a csomagajanlatban értékesitett termékeknél is
befolyasolja a fogyasztok értékbecslését. Az egyes termékek csoportositasa azt okozza,
hogy a fogyasztok nem tudjak konnyen megbecsiilni az egyes alkotoelemek értékét. Erre
jo példa a gyorséttermek menii ajanlata, mobiltelefon vasarlasa el6fizetési szolgaltatas
keretében vagy az internet, kabeltelevizio ¢és a mobiltelefon-eldfizetés egylittes

csomagajanlata. (Ariely és Kreisler (2018, pp. 56-57))

A mentalis konyvelés fogalmat Thaler (1985) vezette be el6szor, amit részletesen targyal
a 2016-ban megjelent Rendbontdk c. konyvének 2. Mentélis nyilvantartas: 1977-1985 c.
fejezetében is. Minden szervezet, a General Motorstol kezdve az egyes haztartasokig,
koltségvetési kereteket alkalmaz. A csaladokkal végzett interjik alapjan kideriilt, hogy
sokan hasznaltdk a boritékozo rendszer valamely valtozatat az 1970-es években. Egy
boritékba tették a lakbér, masikba a kosztpénz, harmadikba a kozilizemi szamlak arat stb.
(Thaler (2016, p. 103))

Mivel nehéz kiszamitani az alternativ koltségeket és a valds értéket, ezért a mentalis
konyvelés alkalmazasa gyorsabb dontést tesz lehetdvé. Ha a fogyaszto boritékokba vagy
mentalisan eltérd kategoridkba helyezi a pénzét, akkor altalaban felallit egy keretet a
lakbérre €s a kozlizemi szamlakra, a ruhazkodasra, a szorakozasra, a befektetésekre vagy
éppen a gyermekek oktatasara. (Ariely és Kreisler (2018, p. 62)) Amikor egy termék (pl.
kavé) vasarlasat fontolgatja a fogyaszto, akkor elég, ha csak az adott, hozza tart6z6
mentalis szamla (pl. étel) alternativ koltségeit fontolja végig, és nem kell végiggondolnia
minden egyes tranzakci6 alternativkoltség-halmazat. A mentéalis konyvelés nem
racionalis, mert sérti a pénz helyettesithetdségét az egyes boritékok vagy mentalis

szamlak kozott, de ésszeril a fogyasztd szempontjabol, mert egyszeriisiti az életét. (Ariely
¢és Kreisler (2018, pp. 68-69))

A keépzeletbeli koltségvetési szamlaknak nem lenne szabad hatniuk a koltési dontésekre.

Mivel a pénz helyettesithetd, mindegy, hogy honnan szarmazik: munkabol, bonuszbol,

29



orokségbdl, lottobnyereménybdl vagy biincselekménybdl. (Ariely és Kreisler (2018, pp.
259-260)) A fogyasztokat azonban befolyasoljak az érzéseik, aminek egyik
megnyilvanulésa az érzelmi konyvelés. A szeretett rokontdl 6rokolt pénz joleso érzéseket
valt ki, ezért a fogyasztd készen all az elkoltésére. A rossz szinezetl (pl. dohanygyartol
szarmazd) pénznek ugyanakkor sok esetben 4t kell mennie egy érzelmi pénzmosason a
felhasznalas el6tt. Ez azt jelenti, hogy elészor ,,komoly dolgokra” kolt beldle a fogyasztd
(pl. adossag kifizetése, jotékonykodas), majd ezt kovetéen hasznalja fel egyéb célra.

(Ariely és Kreisler (2018, pp. 71-72))

A mentdlis konyvelést szamos fogyasztd nem szigortian alkalmazza, hanem kreativ
modon atkonyveli az egyes tételeket a ,,folydszamlak™ kozott. Ezt nevezzilk képlékeny
mentdlis konyvelésnek. Ha példaul a fogyasztod szeretne egy étteremben vacsorazni, de
elfogyott a pénze az ,,étel” szamlarol, akkor atkonyveli a ,,szérakozas” szamlara a tételt,
hogy igénybe tudja venni a szolgaltatast. (Ariely és Kreisler (2018, p. 75)) Egy masik
technikdja az Uin. egyesités, amikor a fogyaszto két kiilonb6z6 kiadasbol egyet hoz létre
oly médon, hogy a kisebb kiadéast hozzdadja a nagyobb kiad4shoz. Az egyetlen nagy
kiadas pszicholdgiai szempontbol kevésbé megterheld, mint egyiittesen egy nagy és egy

kicsi kiadas. (Ariely és Kreisler (2018, p. 77))

Mig a mentalis konyvelés alapvetden azt a koltségvetési korlatot befolyasolja, ami a
fogyasztd rendelkezésére all, nem feledkezhetiink meg a pénzrél vald lemondas
pszichologiai hatasarol sem. A fizetés fajdalmat eldszor Prelec és Loewenstein (1998)
irta le. A fizetés fajdalma az, amit a fogyaszto akkor érez, amikor lemond a pénzérdl. A
fajdalom a koltéshez kapcsolodo gondolatokbol fakad. Ha a fogyaszto épp egy terméket
fogyaszt vagy igénybe vesz egy szolgaltatast, és kozben a fizetésrél gondolkodik, akkor
a fizetés fajdalma a teljes fogyasztasi élményt csokkenti. (Ariely és Kreisler (2018, pp.
89-90)) A fizetés fajdalmat két tényezo okozza. Az elsé az az id6tartam, amelynek a
kezdete a pénz kiadasa, végpontja a megvasarolt termék fogyasztasanak ideje. A masodik
tényezo a figyelem, amelyet a kifizetésre forditunk. Annak érdekében, hogy a fogyasztod
csokkentse a fizetés fajdalmat, noveli a fizetés és a fogyasztas kozott eltelt idot (elére
torténd kifizetéssel), ill. csokkenti a fizetés lebonyolitdsara forditott figyelmet (pl.
hitelkartya hasznalattal vagy barmilyen mas digitalis fizetéssel). (Ariely és Kreisler
(2018, pp. 92, 111-112))
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Mig a fizetés fajdalma magéhoz a pénzkiadashoz kotédik, addig egyéb tényezok az arakat
befolyasoljak. Ezek egyike a horgonyhatas, ami akkor kovetkezik be, amikor a fogyaszto
olyan tényez0 hatasara jut el egy kovetkeztetéshez, amelynek egyaltalan nem kellene
szerepet jatszania a dontéshozatalban. A horgonyhatés jelenséget eloszor Tversky és
Kahneman (1974) irta le. A kereslet és kinalat térvénye szerint a rezervacios ar
felallitasanal csak azt szabadna figyelembe venni, amit az adott termék ér a fogyasztod
szamara, ill. a tovabbi vasarlasi lehetoségeket. A valdsagban azonban a fogyasztot
befolyasolja nagyban az eladasi ar. (Ariely és Kreisler (2018, pp. 120, 122)) A

horgonyhatas esetei az énkovetés, a csordaszellem €s a megerdsitési torzitas.

Az énkovetés azt jelenti, hogy amikor az iranyar miatt vasarol a fogyaszté egy adott
terméket egy adott aron, és a vasarlas j6 dontésnek bizonyul, akkor ez a jovdbeli
vasarlasok kiindulopontjava valik. Ha a fogyaszto egy autd szervizért kifizet egy adott
Osszeget, akkor a jovOben ehhez viszonyitja a szervizelés arat. (Ariely és Kreisler (2018,
p. 124))

Mig az énkovetés esetében a fogyasztd sajat multbeli dontésére hagyatkozik, addig a
csordaszellem azt jelenti, hogy masok dontései alapjan tartunk valamit jonak vagy
rossznak. Emiatt sokan olyan éttermet valasztanak, ahol kigy6z6 sor all. (Ariely és
Kreisler (2018, p. 124)) Megerdsitési torzitds pedig akkor jelentkezik, amikor a fogyasztd
az informdaciokat ugy értelmezi, hogy alatdmassza az elvardsait, igazolja a dontését.

(Ariely és Kreisler (2018, p. 126))

Az arak meghatarozasahoz kotddik a birtoklasi hatas (endowment effect), amely
kifejezést Thaler (1980, p. 44) hasznalta el6szor. Az emberek altalaban a tulajdonukban
1évd targyakat magasabbra értékelik, mint amikor még nincs a birtokukban. Emiatt
eladaskor magasabb arat kérnek, mint amennyit hajlandéak lennének fizetni ugyanazon
targy megszerzéséért. A Kahneman és Tversky (1979) éltal megalkotott kilataselmélet
magyardzatot ad erre a jelenségre. Az elmélet szerint egy adott termék megvasarlasa vagy
eladasara vald hajlanddsag attol a viszonyitdsi ponttol fiigg, hogy az adott termék
birtokunkban van-e. Ha igen, akkor azt mérlegeljiik, hogy mekkora fajdalmat okozna a
rola valo lemondds. Ha nincs a tulajdonunkban, akkor azt nézziik, hogy mekkora élvezetet
okozna a termék megszerzése. Ezek az értékek a veszteségkeriilés miatt nem egyenlok,
mivel a veszteség erdteljesebb reakciot valt ki, mint az ugyanolyan mértékii nyereség.

(Kahneman (2013, p. 339))
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A racionalis dontést megneheziti az 6nuralom hianya is. A legtobb fogyasztonak azért
nincs Onuralma, mert képtelen érzelmileg kotddni a jovohoz, amit emiatt kevésbé tart
fontosnak. Nem elég erds az akaratereje, hogy ellenalljon a jelen csabitasanak. (Ariely és

Kreisler (2018, p. 268))

Thaler (2016, p. 316) szerint is az 6nuralom hianya (masként a korlatozott akaraterd)
jellemzi a fogyasztokat, amely a korlatozott ésszeriség és a korlatozott onérdek mellett
meghatarozza a dontéshozatalt. Thaler (2016, pp. 122-124) felsorolja, hogy a multban

mely 1ényeges kdzgazdasagi miivekben jelent meg utalds az onuralom hidnyara.

Mar Adam Smith is az 6nuralomhidnyra utal, amikor az 1759-ben megjelent Az erkolcsi
érzelmek elmélete (The Theory of Moral Sentiment) c. muvében kifejti, hogy az
embereket az az 6rom, amiben mahoz tiz esztendé mulva résziik lehet, kevésbé érdekli

azzal a gyonyoriséggel szemben, amit még ma élvezhetnek. (Thaler (2016, p. 122))

Willam Stanley Jevons szintén az emberek rovidlatasat hangstlyozza az 1781-ben
megjelent A politikai gazdasagtan elmélete (The Theory of Political Economy) c.
miivében. Felfigyelt arra, hogy a jelen pillanattol tdvolodva egyre kevésbé preferdljuk a
korabbi fogyasztast a késdbbivel szemben. Ha arrdl kell donteni, hogy az adott terméket
ma vagy holnap kapjuk meg, akkor a mostani fogyasztast fontosabbnak tartjuk,
ugyanakkor, ha arrdl kell donteni, hogy mahoz egy év mulva vagy ahhoz képest egy
nappal késobb kapjuk meg, akkor csekély jelent6séget tulajdonitunk neki. (Thaler (2016,
pp. 122-123))

Arthur Pigou 1920-ban ugy fogalmazott, hogy altalanossagban elmondhatd, hogy
mindenki a jelenbeli 6romot részesiti eldnyben a jovobeli 6rommel szemben, még akkor
is, ha az utobbi biztosan bekdvetkezik. E mogott az az emberi fogyatékossag all, hogy a

jovobeli 6romoket csokkend mértékiinek latjuk. (Pigou (1920, pp. 24-25), Thaler (2016,
p. 123)))

Irving Fisher az 1930-ban megjelent A kamat elmélete (The Theory of Interest) c.
muivében kdzombdosségi gorbék alkalmazisaval mutatja be, hogyan dont az egyén két
kiilonb6z6 idOpontban elérhetd fogyasztas kozott egy adott piaci kamatlab ismeretében.
Kifejti, hogy mit kellene tennie egy racionalis személynek, de azt is megjegyzi, hogy a
modell nem irja le kielégitd modon az emberi viselkedést. Fisher ugy véli, hogy az idébeli
preferencia fligg az egyén jovedelmi helyzetétdl, emiatt a szegények tiirelmetlenebbek a

gazdagabbakhoz viszonyitva. A szegénységnek ez a hatasa részben racionalis, hiszen a
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jelenlegi sziikségletek kielégitése hozzajarul az élet fenntartdsdhoz, ugyanakkor részben
irracionalis, mert a jelenlegi igények nyomdsa vakka teszi az embert a jovobeli

sziikségletek iranyaba. (Fisher (1930, p. 72), Thaler (2016, p. 123))

A fogyasztok jelentds részére a pénz jelentoségének tulbecsiilése is jellemzd. Az ar a
terméknek csupéan egyik jellemzdje, aminek a fogyasztd gyakran tul nagy jelentOséget
tulajdonit. Amikor sok ¢és kiilonb6zo tulajdonsaggal rendelkezé terméket kell
Osszehasonlitani, akkor a fogyasztd hajlamos csupan az arra hagyatkozni, mert az
konnyebb. Az arhoz értéket tulajdonit, és azt az egyszerii szabalyt kdveti, hogy ami draga,

az valoszintileg jo is. (Ariely és Kreisler (2018, pp. 239, 243))

Az arat befolyasol6 tényezok mellett néhany mas tényezo a fogyasztd hasznossagara is
hatast gyakorolhat. A nyelvhasznalat fokozhatja vagy akar csokkentheti is a fogyasztasi
¢lmény mindségét. Ha a fogyasztasi szokincs nemcsak az adott terméket irja le, hanem
utal a termelési folyamatban kifejtett erdéfeszitésekre (pl. ,.kézmiives”, ,,organikus”),
akkor a fogyasztd szemében noveli az aru értékét, és hajlandd tobbet fizetni érte. A
ritualék (pl. borivas kristalypoharbol) egy egyszeri élményt kapcsolnak a sok multbeli
¢és jovobeli €lményhez, ¢s fokozzak a fogyasztas €lményét €s a fizetési hajlanddsagot is.
Azért novelik a fogyasztasbol fakado élvezetet, mert nagyobb mértékben vonjak be a
fogyasztot a fizikai cselekvésbe. (Ariely és Kreisler (2018, pp. 192, 195, 203) A
varakozasok pedig a tapasztalatok értékelését befolyasoljak két kiilonboz6 idészakban.
A vasarlas elotti szakasz az elOrevetités 1dészaka, amikor a vasarlasunk érteke vagy
novekszik, vagy csokken. Ha pozitiv élményre szamit a fogyasztd (pl. nyaralas), akkor a
varakozasok fokozzdk az élményt. A negativ varakozdsok (pl. egy fogorvosi kezelés)
ugyanakkor mérsékelhetik a megtapasztalas élményét. (Ariely és Kreisler (2018, pp. 209-
210)) A varakozasok masodik hatasa, amely a vasarlast, fogyasztas koveti, hogy a
varakozasok megvaltoztatjak egy adott dolog teljesitményérdl és megtapasztaldsarol vald
észlelést is. Egy jo terméktapasztalat thlértékelteti a fogyasztoval az adott terméket, és a
multbeli tapasztalatot kivetiti a jovobeli fogyasztasra. Ennek egyik megnyilvanulésa, ha
a fogyasztd mindig ugyanolyan markaju terméket valaszt. (Ariely és Kreisler (2018, p.

216))

Ariely és Kreisler (2018) alapjan a fogyasztoi viselkedésre hatd tényezdket a 2. abraval

szemléltetem:
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2. abra: Fogyasztoi viselkedésre hato tényezok

Koltségvetési korldt Racionalitas Hasznossdg

Viszonylagossag

A flzetés fajdalma

Horgonyhatds

Birtoklasi hatés * Myely és ritudlék
Veszteséghkerllés + Vérakozdsok
Onuralom hidnya

A pénz

jelentdségeénsk

tulbecsilése

+ Mentalis szamlak

- - - - - - -

Intartempordlis déntés

Forras: sajat szerkesztés Ariely és Kreisler (2018) alapjan

A mentalis szdmldk alkalmazasa koltségvetési korlatként mitkddik egy termék és
szolgaltatds megvasarlasanal, ugyanakkor nem racionalis a felallitasa, mert a pénz
helyettesithetdségét sérti. A viszonylagossag, a fizetés fajdalma, a horgonyhatds, a
birtoklasi hatds, a veszteségkeriilés és a pénz jelentdségének tulbecsiilése Ariely é€s
Kreisler (2018, p. 256) szerint nem befolyasoljak a vasarlas értékét, de ezeket a
tényezoket figyelembe vessziik a vasarlds soran, holott racionalis dontés soran ezeknek
nem kellene szdmitania. A fogyasztdsi értéket, a hasznossagot a nyelv és ritualek,
valamint a varakozasok érdemben képesek befolyasolni. Az 6nuralom hidnya a jelen és a

JOvO kozti intertemporalis dontést torzitja el.

A preferenciak és a viselkedési kozgazdaszok altal felvazolt torzitod tényezdk ismertetése
azért fontos a dolgozatom szempontjabdl, mert egyrészt nélkiiliik nem érthetd meg az
aggregalt fogyasztas alakulasa, masrészt pedig befolyasoljak a becsléshez felhasznalhato
makrogazdasagi adatok tipusat €s mindségét. Ez utobbi problémat részletesen targyalom
a 3.3. Eredmények alfejezetben. Az egyéni fogyasztds utan a haztartasok aggregalt

fogyasztasanak elméleti hatterét mutatom be.
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2.1.2 Aggregalt fogyasztas

A makroszintii fogyasztds a mikrookonomia elméletébdl nehezen levezethetd, mert a
preferenciarendszer egyénre jellemzd és kozvetleniil nem mérhetd. Mindazonaltal a
makroszinti fogyasztds modellezése soran a kozgazdaszok tobbsége a racionalis
fogyasztd feltevéssel él, aki optimalizalja a fogyasztisat az egyes iddszakok kozott.

(Maténé Bella és Ritzlné Kazimir (2020b))

Az el6z6 szakaszban bemutattam, hogyan vélekednek a kozgazdaszok az intertemporalis
dontésekrdl. Ennek ismerete elengedhetetlen, mivel ez a fogalom képezi a fogyasztasi
fliggvény alapjat. A fogyasztasi fiiggvény megmutatja, hogyan alakulnak a haztartdsok
kiadasai a jovedelmiik fliggvényében. A makrodokondémiaban kiilonbozé fogyasztasi
figgvény modellek sziilettek 1930-as és 1970-es évek kozott, azonban mindegyik a
kovetkezd egyszerli dbraval irhato fel dltalanosan. A 3. abra alapjan egy adott 6sztonzdére
a raciondlis fogyasztd kétféle valaszt adhat: fogyaszt vagy megtakarit. Az 6sztonz0 pedig
nem mas, mint a jovedelem és a vagyon valtozasa, amelyek a fogyasztast lehetdvé tevd

feltételek (ill. bizonyos esetekben pénziigyi korlatok).

3. dbra: SR modell

S-Stimuli R-Response
(Oszténzék) (Valasz)
A mivelet
Bsrtonzék megué!asztésa
és
1. Fogyasztst vegrehajtasa

lehetove tevd
feltételek 1. Fogyasztas
2. Megtakaritas

Forras: sajat szerkesztés Olander és Seipel (1970, p. 5) alapjan

Elséként Keynes, majd Milton Friedman, Franco Modigliani, végiil Barro fogyasztasi
fliggvény modelljét mutatom be. Keynes szerint egy kozosség fogyasztasra forditott

kiadasa fiigg
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- ajovedelmének nagysagatol,

- az objektiv korlilményektol,

- akozosséget alkotd egyének szubjektiv sziikségleteitdl, 1¢lektani hajlandosagaitol
¢s szokasaitol, valamint azoktol az elvektdl, amelyek meghatarozzdk a

jovedelmek eloszlasat kozottiik. (Keynes (1965, p. 111))

Keynes megemliti, hogy az 0sztonzok €s a valaszok kozott megjelenik az egyén, az
organizmus tulajdonsaga is, azonban leszogezi, hogy a szubjektiv és tarsadalmi 6sztonzék
altalanos hattere lassan valtozik, a kamatlab és az egyéb objektiv tényezok valtozasainak
rovid tava hatasa pedig gyakran masodlagos és csekély, kivéve, ha a valtozasok
szokatlanul nagyok. (Keynes (1965, p. 131)) Igy arra a kovetkeztetésre jut, hogy a
fogyasztas rovid tavu valtozasai foképp a béregységekben mért jovedelem valtozasaitol

fliggnek.

Keynes ugy fogalmaz, hogy ,,a fogyasztasi hatarhajlandosag nem azonos a foglalkoztatasi
szint minden szintjén, s a foglalkoztatas ndvekedésekor altalaban valdsziniileg csokken,
vagyis, ha a redlis jovedelem n6, abbdl a tarsadalom fokozatosan csokkend hanyadot

kivan elfogyasztani.” (Keynes (1965, p. 143))

Az utobbi szubjektiv tényezOk bar nem tekinthetdk megvaltoztathatatlannak, mégis rovid
1d6szak alatt allandonak tekinthetok. Keynes tehat feltételezte, hogy a szubjektiv
tényezok adottak, és a fogyasztasi hajlandosadg csak az objektiv tényezOktdl fiigg,

amelyeket az 1. tablazat foglal 6ssze.
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1. tabldzat: A fogyasztdst meghatdrozo objektiv tényezbk Keynes szerint

Objektiv tényezo Hatasa a fogyasztasra

A béregység megvaltoztatasa A fogyasztas a redljovedelem fliggvénye

A jovedelem és a nettd jovedelem | A fogyasztds a nettd jOovedelem

kozti kiilonbség fliggvénye
A tOkeérték varatlan valtozasai, A vagyonos osztdly fogyasztasa
amelyek a nettd jovedelem rendkiviil érzékenyen reagalhat a vagyon
kiszamitasakor figyelmen kiviil nominalis értékének elére nem latott
maradnak valtozasara

o Kozelitéleg azonosithatdé a kamatlab
Az id8diszkontalas valtozasa
valtozasanak hatasaval

A jovedelmi adok, a tékenyereségre
Az allam adopolitikajanak kivetett adok, 6rokosodési adok hatésa
valtozéasa gyakran nagyobb is lehet, mint a kamatlab

valtozasanak hatasa

A jelenlegi és a jovobeli Egyéni szinten ez jelentds hatédssal lehet,
jovedelem szintjének aranyara de kozosségi szinten ezek a hatasok

vonatkoz6 varakozasok valtozasai | kiegyenlitddnek

Forras: sajat szerkesztés Keynes (1965, pp. 112-117) alapjan

A szubjektiv tényezOk koziil nyolcat nevesit, amelyek megtakaritdsra késztetik az

egyéneket (Keynes (1965, p. 128)):

1.
2.

Ovatossag: tartalék teremtése elére nem latott esetekre

eldrelatas: tartalékolds arra az idOre, amikor az egyén vagy a csalad jovedelme ¢€s
sziikségletei kozt elérelathatdoan mas lesz az arany, mint jelenleg (pl. gondoskodas
az oregkorrdl, a gyermekek felnevelésérdl, hozzatartozok ellatasarol)

szamitas: kamat és értékndvekedés élvezése, vagyis az az eset, amikor eldnyben
részesitik a késobbi nagyobb redlis fogyasztast a kisebb, azonnali redlis
fogyasztassal szemben

eloretorekvés: az a torekvés, hogy a fogyasztdsi kiaddsainkat a jovOben
fokozatosan novelni szeretnénk

fliggetlenség: fliggetlenségérzetnek és annak az 6rome, hogy moéddunkban all

valamit megtenni
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6. vallalkozds: pénziigyi alap biztositdsa spekulaciés vagy iizleti tervek
végrehajtasara
7. Dbiiszkeség: 6rokség hatrahagyasanak a szandéka

8. fosvénység: a kiadastol valo makacs, ésszertitlen tartozkodas

Tovabba Keynes még megemlit néhany olyan szubjektiv tényezdt, amely a fogyasztas
inditékanak tekinthetok: ¢élvezet, rovidlatas, bokeziiség, téves szamitas, kérkedés,

pazarlas.

Keynes szerint az emberi természet velejardja, hogy ,,az emberek rendszerint és atlagban
véve hajlamosak fogyasztasukat ndvelni, ha a jovedelmiik nd, de nem annyival, mint
amennyivel a jovedelmiik novekszik”. ,,Azaz, ha Cw a fogyasztds nagysaga, ¢s Yw a
jovedelem (mindkettd béregységben mérve), akkor a ACw-nek ugyanaz az eléjele, mint a
AYwnek, de kisebb a nagysaga, vagyis dCw/dYw pozitiv, és kisebb az egységnél.”
(Keynes (1965, p. 117)) Keynes ezt rovid id6szakot véve tartotta igaznak, amikor a
foglalkoztatas ciklikus ingadozasainak iddtartama nem elég hosszii ahhoz, hogy a

szokasok alkalmazkodjanak a megvaltozott koriilményekhez.

A fogyasztasi hatarhajlandosadg azonban eltérhet a kiilonbozd tarsadalmi osztalyokban.
Az emberek ¢€s hozzatartozoik kozvetlen, elemi sziikségleteinek kielégitése erdsebb
0sztonzd, mint a felhalmozas. Ez utdbbi csak akkor lesz jelentds hajtoerd, ha az ember
mar elérte a jolétnek egy bizonyos als6 hatarat. Ezért a realjovedelem ndvekedésekor
rendszerint a jovedelem novekvo hanyadat takaritjak meg. (Keynes (1965, p. 118)) Ebbol
levezethetjlik, hogy a szegény csalddokban a fogyasztasi hatarhajlandosag kozeliti az

egyet, mig a gazdagoknal kozel nulla.

Milton Friedman (1957) azonban ugy vélte, hogy a haztartdsok a fogyasztasukat
eldrelatoan képesek beosztani, igy az altala felallitott permanens jovedelem hipotézis
szerint a haztartasok idOhorizontja atlagosan harom esztendd. Az ennél rovidebb ideji
hatasok atmenetinek tekintheték, mig az ennél hosszabb ideig befolyasolokat
permanensnek nevezi Friedman. A hipotézis az alabbi haromegyenletes

egyenletrendszert irja fel az egyes haztartasokra (Friedman (1957, p. 26)):

cp = k(i,w,u)y, 1)
Y=Ypt Ve )
c=cp+c 3)
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Az (1) egyenlet szerint a permanens vagy tervezett fogyasztds (c,) a permanens vagy
tervezett jovedelem (,) meghatarozott hanyada (k). Ez az ardny nem fligg a permanens
jovedelem nagysagatol, azonban fiigg szamos egyéb valtozotol, igy a kamatlabtol (i), a
nem human vagyon és a jovedelem aranyatol (w), valamint a haztartasok folyo
fogyasztasi hajlandésagat a tokefelhalmozasi hajlandésaggal szemben alakito
tényezOoktdl (u). Illyen példaul a jovedelmekkel kapcsolatos bizonytalansdgok mértéke, a
haztartasok kora és Osszetétele, tovabba kulturalis tényezok. A (2) és (3) egyenletben a
mért jovedelem (y) €s a mért fogyasztis (c¢) egyarant a permanens ¢s az iddleges
komponensek 0sszegébdl tevodik Ossze. Az iddleges tényezdk eseti vagy véletlen

tényezOk hatasat, tovabbi szambavételi hibat foglalnak magukba.

Az ¢letciklus hipotézis szerint a fogyasztd raciondlis és tokéletesen informalt. Franco
Modigliani és Richard Brumberg (1954) szerint a fogyasztok nem csak haroméves
idészakra 0sszpontositanak, hanem mar fiatal korukban megtervezik, hogyan osszak be a
fogyasztasukat a teljes életiik soran. Az elmélet szerint a fogyasztas fligg a munkaban ¢és
a nyugdijban toltott évek hosszatol, a vagyontol és a jovedelemtdl. Mivel az elmélet az
egyén teljes életében szerzett jovedelmet figyelembe veszi, az életciklus-hipotézis nevet
viseli. Ebben a modellben az 6sztonzok kozott a jovedelem mellett megjelenik a vagyon
IS.

Ugyanakkor az életciklus hipotézis kiegészitheté az 6rokségként hatrahagyott vagyon
szambavételével 1s. Barro (1974) szerint a sziilok az életiik soran a fogyasztasukat tgy
tervezik meg, hogy figyelembe veszik, mekkora nagysaghi orokséget kivannak

hatrahagyni gyermekeik, unokaik szdmara.

Ezek a modellek azzal a kozds tulajdonsaggal rendelkeznek, hogy mindegyikiik a
haztartdsok fogyasztasat a jovedelem fiiggvényének tekintik. A kiilonbség azonban
jelentds kozottik. A fogyasztok egyre nagyobb idétdvban gondolkodnak és egyre
megfontoltabbak a hirtelen kapott pénzosszeg elkoltését illetden. Mig Keynes modellje
szerint a fogyasztok ennek a nagy részét elkoltik, addig Modigliani és Barro szerint csak

a toredékét. (Thaler (2016, p. 131))

Modigliani életciklus hipotézisében a vagyon nincsen megbontva likviditds szerint,
mindegy hogy készpénzben, bankbetétben, kdtvényben, részvényben vagy ingatlanban,
esetleg mitargy formajaban testesiil meg. A viselkedési kdzgazdaszok Shefrin és Thaler

(1988) ugy vélik, hogy ez a feltevés nem helytallo. Ezért az altaluk felallitott viselkedési
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¢letciklus-hipotézis szerint a haztartasok fogyasztdsa egy adott évben nem csupan az
életiik soran felhalmozott vagyonuktol fligg, hanem attol is, hogy milyen mentalis
szamlan helyezik el a vagyont. Masként megfogalmazva az egyének vagyona kiilonb6zo
részekre van osztva mentalisan, és bizonyos részeket az egyén nechezebben kolt el. Emiatt
egy lottonyereménybdl valoszinilileg magasabb lesz a fogyasztasi hatarhajlandosag, mint

egy hasonl6 0sszegli nyugdij megtakaritasbol. (Thaler (2016, p. 134))

A keynesianus fogyasztas elorejelezhetd, de csak rovid tavon. Ezzel ellentétben a
fogyasztds nem elérejelezhetd, ha az a permanens jovedelem hipotézis szerint
hatarozodik meg. Ugyanis a fogyasztas ilyenkor véletlen bolyongast kovet. Az eseti,
jovedelmet befolyasold tényezdk ugyan hatnak a fogyasztasra, ezek a varatlan hatdsok

azonban Hall szerint nem eldrejelezhetdk. (Hall (1978))

Hall az amerikai fogyasztds 1948-1977 kozotti, 1972-es konstans dras negyedéves
idGsorat vizsgalta meg, és a (4) egyenletet illesztette az adatokra, ahol a t-edik id6szaki

fogyasztast c,-vel, a konstanst a -val, a hibatagot &, -vel jelolte.

ct_l/‘7 =a+ yct__ll/’I + & (4)

Eredménye szerint csak az egy iddszakkal koradbbi fogyasztas érték szignifikdns a

konstans mellett, a korabbi késleltetett értékek nem szignifikansak. (Hall (1978))

Az elézdekben ismertettem azokat a kozgazdasagi elméleteket, amelyek a fogyasztast a
jovedelem (és a vagyon) fiiggvényének tekintik. A raciondlis fogyasztd feltételezéssel
szemben George Katona olyan fogyaszt6éi modellt alkotott, amely empirikus adatokra és
pszichologiai elméletre épilil. Bar nem formalizalta az elméletét, tobb miivébdl jol

kivehet6 és korvonalazhato.

Az altala kidolgozott modell szerint a tartés fogyasztasi cikkek vasarladsa egyszerre két
dologtol fiigg: a vasarlasi képességtdl (ability to buy) €s a vasarlasi hajlandosagtol
(willingness to buy). (Katona (1960), (1968), (1974)) Modelljében hirom tényezot
kiilonboztet meg, az 0sztonzdket, a befolyasold faktorokat és a valaszokat. (Wérneryd

(1982, p. 5))

Maga Katona nem hasznalta az tn. SOR (Stimuli-Organism-Response, Ingerek-
Organizmus-Valasz) altalanos modell felirast, de elmélete konnyebben érthetd e

keretrendszerben.
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4. dbra: SOR modell

S-Stimuli O-Organism R-Response
(Oszténzdk) (Organizmus) (Valasz)
} Déntés A mivelet
Osztonz6k ‘ Tntem megvalasztisa
olyamat ds

L. Kivalto végrehajtasa
kérilmények 1. Szokésok greha

2. Fogyasztast 2. Attitidok,
lehetdveé tevd varakoziasok 1. Fogyasztas
feltételek 3. Mativacidk 2. Megtakaritas

Forras: sajat szerkesztés Olander és Seipel (1970, p. 13) alapjan

Az 06sztonzdknek itt mar két tipusa létezik, a kivaltd koriilmények is megjelennek a
fogyasztast lehetové tevo feltételek mellett. A vasarlast kivaltd koriilményekre példa az
auto 0sszetorése vagy Uj termékekrodl szolo hirek. A fogyasztast lehetove tevo feltételek -
vagyis a vasarlasi képesség- a jovedelem, a pénziigyi eszkdzok €és a kolcsonfelvétel

lehetdsége. Ezek egyuttal pénziigyi korlatot is jelentenek. (Warneryd (1982))

Katona (1960, p. 54) leirja, hogy az 6sztonzok €s a valaszok kdzott ott van az organizmus,
az egyén. A multbeli tapasztalatok eredményeképp jonnek létre a szokasok, attitiidok,
motivaciok, amelyek befolydsoljak, hogy az egyén hogyan érzékeli az ingereket és
milyen valaszokat ad ra. Ugy érvel, hogy két ember kiilonboz6képp reagalhat azonos
ingerre, €s nincsen az ingerek és a valaszok kozott fix, egy az egyben megfeleltethetd
kapcsolat. Az attitlidok altalanositott nézOpontok, amelyek befolyéasoljak a viselkedést

fiiggetlentil attdl, hogy észérveken alapulnak-e vagy sem.

A befolyasol6 valtozok egy része viszonylag allandd, ilyenek példaul a szociokulturalis
normak, motivumok, a gyerekkorban kialakult személyes tulajdonsdgok. A hiiség,
pontossag, konzervativizmus olyan attitlidok, amelyek az ismételt cselekvések révén
szokasokka valnak. (Katona (1960, p. 56)) Mas attitidok €s motivumok konnyebben
megvaltoznak valamilyen tényez0 hatdsara. Ennek egyik aspektusa a csoporthoz tartozas,

amely az ¢élet folyamén tobbszor véltozhat. Ilyen csoport lehet a csaldd, a munkahelyi
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kozosség, esetleg szocialis vagy politikai csoport. Egy fontos elv jelenik meg ebben az
esetben: kdnnyebb az arral uszni, mint az arral szemben. (Katona (1960, p. 55) Ennek
eredményeképp csoportonként a befolyasold valtozok altalaban kiilonboznek, de egy
adott csoporton beliil azonosak. (Katona (1968, p. 21)) Ha a dontéshozo szokasos,
gyakran, automatikusan ismétlddé dontési helyzetbe kertil, akkor a befolyasolé valtozok

alig vagy egyaltalan nem jutnak szerephez.

A gazdasagi attitlidok egy része adott id0szak alatt alig valtozik, mas résziik ugyanakkor
nagyobb valtozatossagot mutat. Elébbire példa az életszinvonallal valé megelégedettség,

varakozasok. (Katona, (1960, p. 58))

A varakozasok az attitidok olyan alcsoportjat képezik, amelyek a jovobe vetett
perspektivat jelenitik meg. (Katona (1960, p. 56)) Katona kiilonds figyelmet forditott a

varakozasokra ¢és a kovetkezd megallapitasokat tette veliik kapcsolatban (Katona (1960,

p. 79)):

1. A varakozdsokban bekovetkezd valtozasok vagy a széles kdrben kozzétett nyilvanos
informécié megszerzésének vagy a személyes tapasztalatoknak koszonheto.

2. A személyes tapasztalatok hatdsa nem egyértelmii. Adott idében lesznek olyan
egyének, akiket a személyes tapasztalataik egy iranyba befolyéasolnak, €s lesznek
olyanok is, akiket az ellenkezé iranyba.

3. A nyilvanos informaciok vagy egyaltalan nem, vagy ugyanabba az iranyba
befolyéasoljak az embereket.

a) Ha a kozzétett nyilvanos informacioknak nincs befolyasold hatasuk, az
aggregalt fogyasztoi varakozasokban a valtozas kicsi marad, mivel az egyedi
varakozasok kioltjak egymast.

b) Ha a kozzétett nyilvanos informaciok hatékonyak ¢€s fontosak, a
varakozasokban bekovetkezd aggregalt valtozasok jelentdsek lesznek.
Ilyenkor valdészinli, ez a hatas a személyes varakozasok egyiittes hatasat
elnyomja.

C) A kornyezetben széles korben vart fokozatos és apro valtozasok vagy
események, amelyekrdl ellentmondésos informaciokat kozvetitenek, altalaban

nem eredményeznek lényeges valtozasokat a tomegek hozzaallasaban.
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Az 6sztonzok és a befolyasold tényezok utan Katona (1964, p. 79) a lehetséges valaszokat
is elemzi. Eldszor utal a Keynes altal felirt dsszefiiggésre, mely szerint a jovedelem
egyenlO a megtakaritas és a fogyasztas 0sszegével. Ha igy irjuk fel az egyenletet, akkor
inverz 0sszefiiggés van a fogyasztas és a megtakaritas kozott. Ugyanakkor, ha atirjuk az
egyenletet oly modon, hogy a jovedelem egyenld a diszkrecionalis kiadasok (azaz a tartds
javakra forditott kiadasok), az egyéb kiadasok, a diszkreciondlis megtakaritasok ¢€s a
szerzOdés szerinti (pl. életbiztositas) vagy egyéb megtakaritasok Osszegével, akkor mas
Osszefiiggés adodik. Mig Keynes megkdzelitésében - adott jovedelem mellett - ha n6 a
fogyasztas, akkor csokken a megtakaritas, addig Katona koncepcioja szerint fellendiilés
idején, ha n6 a jovedelem, mind a diszkreciondlis fogyasztas, mind a diszkreciondlis

megtakaritas néhet, mig recesszio idején mindkettd csdkkenhet.

Katona azzal érvel, hogy az emberek torekednek a jobb otthon, jobb autd megszerzésére,
tobb tartds terméket, utazast és szorakozast szeretnének, mikdzben az anyagi biztonsagra
1s vagynak a pénziigyi tartalékok révén. Szerinte a legtobb ember nem érez éles ellentétet
a kiilonb6zd termékek megszerzése és a pénziigyi tartalek képzése kozott, egyszerre
vagyik mindkettére. (Katona (1964, pp. 177) A fogyasztas és megtakaritas kozti valasztas
olyan szamukra, mint két kiadasi tétel kozti valasztas: példaul dontés arrol, hogy egy 1j
autot vegyenek vagy kialakitsanak egy masodik flirddszobat. Az egyes termékek irant
megjelend vagyat Kurt Lewin 1944-ben ismertetett, in. aspiracios szint elmélete alapjan

magyarazta meg (Katona (1960, p. 130), (1974, p. 6.):

1. Az aspiraciok nem statikusak, nem egyszer és mindenkorra jonnek létre.

2. Az aspiraciok a teljesitménnyel egyiitt ndnek és a kudarccal egyiitt csokkennek.

3. Az aspiracidkat annak a csoportnak a mas tagjai altal nyujtott teljesitménye is
befolyasolja, amelyhez az egyén tartozik, vagy amit az egyén referenciacsoportnak
tekint.

4. Az aspirdciok valosag orientdltak. Leggyakrabban csak kicsit magasabbak vagy

alacsonyabbak a teljesitmény szintjénél, nem kiilonbéznek nagymértékben téle.

Katona (1974, p. 6) kifejti, hogy a névekvé aspiraciok leggyakrabban 10j termékek és
szolgaltatasok iranti vagyakat takarnak, miutan a siirgdsebb termékek és szolgaltatasok
iranti vagyakozasok teljesiiltek. Erre példa, hogy ha a fogyasztdé mar vett egy autot, utdna
szeretne nagyobb ¢€s jobb haztartdsi gépet vasarolni, vagy akar egy hosszabb utazast

megtenni.
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A lehetséges valaszok koziil Katona (1974, p. 4) a nettd megtakaritasokat elemzi
részletesen, mégpedig kiilon vizsgélva a recesszio, ill. fellendiilés alatti alakuldsukat. A

megallapitasait mutatja be a 2. tdblazat.

2. tabldzat: Megtakaritasok alakulasa recesszio és fellendiilés alatt

Faktor Recesszio alatt Fellendiilés alatt

A nettd6  megtakaritds
A nettd megtakaritas nd, mert
1. Részletfizetés csOkken, mert né a
csokken a hitelkihelyezés.
hitelkihelyezés.

A nettd6 megtakaritas
A nett6é megtakaritas nd, mert

2. Varatlan . csokken, mert a
) csokken az intenziv

készpénzkiadas . bankszamlarol nd

készpénzkivonas. )
készpénzkivonas.

3. A jovedelem- A nettd megtakaritds no,
A nettd megtakaritas csokken,

novekedésnek a ' mert a  jovedelem-
mert a jovedelemnovekedés

gyakorisaga €s o novekedés gyakori  ¢és
kevésbé gyakori és jelentds. |

nagysaga jelentds.

A nettd6  megtakaritas
A nettd megtakaritds nd, mert
4. A megtakaritasi csokken, mert az emberek
az  emberek  erdsebbek
motivumok kevésbé motivaltak a
motivaltak a megtakaritasra.
megtakaritasra.

Forras: Katona (1974, p. 4)

Bar Katona a nettd megtakaritdsokra vonatkozolag fejtette ki az allaspontjat, ebbdl
kozvetve jol lathatd, hogy az egyes faktorok milyen hatdst gyakorolnak a fogyasztas
alakulasara. Recesszi6 alatt a fogyasztas tobbnyire csokken, mert a jovedelem kevésbé
nd, valamint az emberek Ovatossagi szempontokbol visszafogjadk a fogyasztdsukat,
kevesebb fogyasztoi hitelt vesznek fel. Fellendiilés alatt a fogyasztas tobbnyire nd, mert
a jovedelem is jobban nd, valamint az embereknél kevésbé jatszik szerepet az Ovatossagi

szempont, tobb fogyasztoi hitelt vesznek fel.

Katona kiilondsen a tartos javak iranti keresletet vizsgalta, ezek koziil pedig az autokra
¢és a tartds haztartasi gépekre forditott kiadasokat. (A sajat lakas, ill. hdz vasarlasanak

elemzése is megjelenik a miiveiben, de az nem tartozik a nemzeti szamlak rendszerében
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a fogyasztas koz¢, hiszen az alloeszkdz felhalmozas (beruhdzas)). Katona kifejti, hogy a
tomegfogyasztasi tarsadalom jellemzdje, hogy adott igények kielégitése utan 0j igények
jelennek meg. Azok az emberek, akik mar rendelkeznek hazzal, autoval, nagyobb
haztartasi gépekkel, figyelmiiket mas tartés termékek és mindenekeldtt a szabadidds
tevékenységek felé¢ forditjak. Ez utobbi alatt kiillondsen a rekredciohoz, utazashoz,
oktatashoz, kulturdlis tevékenységhez kapcsolodo aspiraciokat emeli ki. A szabadidds
tevékenységekhez tartdos termékekre (pl. motorcsonak) €s nem tartds termékekre,
szolgaltatdsokra (pl. repiiléjegy, szinhdz- ¢és koncertjegy) forditott kiadasok is
kapcsolodhatnak. Katona megallapitja, hogy a bérek ¢€s az életszinvonal emelkedésével

ezek a kiadasok novekednek. (Katona (1964, p. 274))

Katona az autdk iranti kereslet példdjan mutatja be, hogy miért lehet fluktuécio a tartds
javak iranti keresletben. Az autovasarlas Katona szerint alapvetéen egy diszkrecionalis
vasarlas, mivel kevés az az ember, akinek nincs autdja vagy rossz allapotban van. Az 0j
autd vasarlasa gyakran olyan aut6 cseréjét jelenti, ami még miiszakilag jo allapotban van,
vagy eldfordul, hogy a meglévd autd mellé még egy autdt vasarol a hdztartds. Ha a
személyes pénziigyi helyzetre €s az altalanos iizleti helyzetre vonatkozo vérakozéasok
optimistak, akkor ezek a varakozasok fokozzdk a vasarlasi hajlandésagot, vagyis a
diszkreciondlis kiad4dsokat. Ha a vdarakozasok pesszimistdk, akkor a fogyasztok
elhalasztjak az autdvésarlas idépontjat. Amennyiben a fogyasztok ugy itélik meg, hogy
a kindlati oldalon az autok ara tal magas, akkor szintén elhalaszthatjdk a vasarlast. Ha
viszont ugy vélik, hogy az autdk ara hosszabb ideig kozel azonos marad, akkor az

fokozhatja a keresletet. (Katona (1964, pp. 250-251))

Katona modelljében a varakozasok kiemelt szerepet jatszanak, ugyanakkor mas
attitidoket is hangstlyoz, mint példaul a mar emlitett szociokulturalis normak, ill. a
csoporthoz tartozas. Katona amellett érvel, hogy a szociokulturdlis normak lassan
valtoznak, mig az egyén adott csoporthoz vald tartozasa idében tobbszér modosul. A
kovetkezOkben e két attitid szerepét mutatom be a haztartasok fogyasztasahoz

kapcsolodoan.

Elsoként a szociokulturalis normak valtozasanak hatasat tekintem at. A szociokulturalis
normdk valtozasara a globalizacié jelent0s hatast gyakorolt. A 20. szdzad végén
felgyorsult globalizacio halozatok sokasagaval kapcsolta Ossze az egyes orszagok

gazdasagat, tarsadalmat és kultarajat. Giddens (1991, p. 71) a globalizacié négy
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dimenziojat elemezte, amelyek a kdvetkezOk: kapitalista vilaggazdasag, nemzetallami
rendszer, katonai vilagrend és nemzetk6zi munkamegosztas. Tejada (2007) ezt a

megkozelitést egy 6todik dimenzidval, a kultaraval egészitette ki, lasd 5. abra.

5. abra: A globalizacio ot fo kihivasa

Kapitalista
vilaggazdasag

Nemzetk6zi munka-

megosztas
Kultara
At
Al ‘
Nemzetallami '
rendszer Katonai vilagrend

Forras: Tejada (2007)

A globalizacio befolyasolja a szociokulturalis normakat is. Woodward et al. (2008)
részletesen targyalja a kozmopolita érzést és annak mérési lehetdségét. Ez utdbbi soran
két aspektust emel ki: az egyik a kulturalis javak megnovekedett aramlasa €s a kulturalis
kiilonbségek iranti nyitottsdg, mig a masik a kulturalis sokszinliség iranti elkotelezettség
¢és az emberi jogok elismerése. Woodward et al. (2008, p. 217) empirikus kutatasa alapjan
arra az eredményre jutott, hogy az ausztralok tobbsége pozitivan viszonyul a globalizacid
hatasaithoz. A mintaba keriild személyek kedvezOnek itélték meg azt, hogy a vilag tavoli
tajairdl szarmazoé termékek is elérhetdveé valtak, €s ezzel egyiitt kiboviiltek a valasztasi

lehetdségek az ételek, filmek, TV-programok teriiletén.

A globalizacié mérésére Dreher (2006) az in. KOF Globalizacios Indexet! alkotta meg,
amely a Gazdasagi, a Tarsadalmi és a Politikai Globalizacios Index sulyozott szamtani

atlagaként all el6. A harom indexet alkoté mutatok kore id6kozben a technoldgiai

1 https://ethz.ch/content/dam/ethz/special-interest/dual/kof-
dam/documents/Globalization/2021/KOFGI_2021_structure.pdf
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fejlédéssel valtozott, az index fejlodését Gygli et al. (2019) ismerteti. A Tarsadalmi

Globalizacids Index harom dimenzidval rendelkezik:

. informacidaramlas (a hasznalt internet savszélessége, nemzetkdzi szabadalmak,

magas technologia exportja)

. személyes kapcsolatok (nemzetkozi telefonhivasok, szallitdsok, kiilfoldi turistak

szadma, kiilfoldi hallgatok szama, migracio)

. kulturdlis  sokszinlis€ég (kulturalis termékek kereskedelme, személyes
szolgéltatdsok kereskedelme, nemzetkozi védjegyek, az egy fOre juto6 McDonald’s

éttermek, ill. IKEA 4ruhédzak szama)

A KOF Tarsadalmi Globalizacios Index skalaja 1-t61 100-ig terjed, ahol a 100 a
leginkabb globalizalt, mig az 1 a legkevésbé globalizalt orszagot jelenti. A 6. 4dbra a
Tarsadalmi Globalizaciés Indexet és annak Osszetevoit mutatja 1970 és 2019 kozott
Magyarorszagra vonatkozélag. Az abran jol lathato, hogy a rendszervaltas utan, 1990-
ben jelentésen megugrott a Tarsadalmi Globalizaciés Index értéke, amely 2004-ig,
Magyarorszdg FEurdpai Unidhoz torténd csatlakozdsdig nagy iitemben tovabb
novekedett. Ezt kovetéen 2006-ben — valdsziniileg a kormanyzati valsagnak
koszonhetden — visszaesés kovetkezett be, amely utan a ndvekedés tovabb folytatodott,

de mar csokkend titemben.
6. abra: A Tarsadalmi Globalizacios Index alakuldsa 1970 és 2019 kozott Magyarorszagon
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e T3rsadalmi Globalozacids Index === Személyes kapcsolatok

Informaciéaramlas Kulturalis sokszin(iség

Forras: sajat szerkesztés https://kof.ethz.ch/en/forecasts-and-indicators/indicators/kof-

globalisation-index.html alapjan
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Verter és Osakwe "(2014) a Tarsadalmi Globalizaciés Indexet a kulturdk kozti dinamika
proxy valtozdjanak tekintették. Kutatasukban — 1993 és 2012 idészakban — a cseh
haztartasi kiadasokat befolyasold tényezdket vizsgaltadk. Az altaluk felirt regresszios
modell alapjan a haztartasi kiadasokat nemcsak a haztartasok rendelkezésre allo
jovedelme, az inflacio, a megtakaritasi rata befolyasolta, hanem az emlitett Tarsadalmi
Globalizacios Index is. A Granger-oksag teszt eredményeképp a haztartasi kiadasok és a
Tarsadalmi Globalizaciés Index koOzott pozitiv kapcsolat, kétiranya ok-okozati

Osszefliggés allt fent a vizsgalt idoszakban.

Woodward et al. (2008) és Verter és Osakwe "(2014) empirikus bizonyitékot talalt arra
vonatkozoélag, hogy az elmult évtizedekben a globalizaci6 formalta az emberek attitiidjét

¢s azon keresztiil a fogyasztoéi magatartast, ill. a fogyasztoi kiadasokat.

Masodikként a csoporthoz valo tartozas hatdsat tekintem at, amely a szociokulturalis
normak valtozasa mellett egyre fontosabba valt az elmult két évtizedben. Természetesen
kordbban is egy egyén sok kozosséghez (csaldd, munkahely, barati kor, hasonlo
érdeklodési kor kozossége stb.) tartozhatott, azonban az informatikai fejlédéssel a
kozOsségépités és a kozosségen beliili kapcsolattartas konnyebbé valt. A kozosségi
oldalak (Social Networking Site, SNS) elterjedése a 2000-es évek elején indult meg, bar
a kilencvenes évek elején mar voltak elézményei. (Bodoky és Urban (2011, pp. 121-
122)) Napjainkban szamos kozosségi halozat 1étezik (pl. Facebook, Twitter, Instagram,
Tik Tok, LinkedIn), amelyek egymast atfedd, kisebb-nagyobb kdzosségek szovevényes
hal6jabol allnak. (Barabasi (2016, p. 360)) Egy-egy kozosségi oldal felhasznaldi kore
eléri a tobb milliard {6t (lasd 7. abra), akik tovabb vizsgalhatok demografiai jellemzok,

tarsadalmi helyzet vagy akar foldrajzi szempontok alapjan is.

Pentland (2019) szerint, aki nagyobb diverzitasu haldzattal rendelkezik, az atlagosan
nagyobb jovedelmet realizdl, ugyanakkor a magasabb jovedelem diverzifikaltabb
tarsadalmi halozatokat eredményez. Ennek az az oka, hogy az ember tarsas 1ény,
folyamatosan keresi az 10 lehetdségeket, amelyhez a kozdsségi haldzatok megteleld
keretet biztositanak. Az egyes kozosségeket, haldzatokat un. tarsadalmi hidak (social
bridges) kapcsoljadk 0Ossze, amelyeken az 0j lehetdségek ¢és uj otletek kdnnyen
elterjedhetnek. Az informacios forradalom hatasara napjainkra az emberiség nagy része
rendelkezik okostelefonnal, amely felgyorsitotta az informacidaramlast. A fogyasztd

konnyen és gyorsan tdjékozodhat az elérhetd termékek, szolgéltatasok korérdl, a
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vasarlast és a fizetést online is intézheti. Nemcsak az egyén profitdl beldle, hanem a
kutatdk és a kormanyzat is, hiszen egyre tobb Uj tipusu adat all rendelkezésre az emberi
¢letrdl, viselkedésrdl a hagyomanyos adatforrasokhoz képest. Pentland amellett érvel,
hogy a miiholdas adatok, a mobiltelefon cellaadatai, a pénziigyi tranzakcios adatok és az
emberi mobilitasi adatok megbizhatoan és olcson haszndlhatok a fenntarthatd fejlodési

célok mérésére.

1. abra: A legnépszeriibb kozdsségi halozatok vilagszerte 2021 oktoberében, az aktiv felhasznalok szama szerint
rangsorolva (millié f5)

Facebook
YouTube
WhatsApp
Instagram
Facebook Messenger
Weixin/WeChat
TikTok

Douyin

QQ

Sina Weibo
Telegram
Snapchat
Kuaishou
Twitter
Pinterest

Reddit

Quora

o

500 1000 1500 2 000 2 500 3000 3500

Forras:  https://www.statista.com/statistics/272014/global-social-networks-ranked-by-

number-of-users/

Ebben az alfejezetben attekintettem a haztartdsok aggregalt fogyasztasanak elméleti
hatterét. El0szor ismertettem a raciondlis fogyasztdo feltételezésen alapuld
makrookonémiai elméleteket, amelyek alapvetéen a jovedelem (és a vagyon)
fliggvények tekintik a fogyasztast. A viselkedési kozgazdaszok szerint a haztartdsok
fogyasztasa nem csupdn az é€letiik soran felhalmozott vagyonuktol fligg, hanem attol is,
hogy milyen mentalis szamlan helyezik el azt. A viselkedési kézgazdaszok atyjanak
tekintett Katona elmélete arra ad valaszt, hogy recesszid és fellendiilés idején hogyan
alakul a haztartdsok fogyasztdsa ¢és megtakaritasa, valamint miért jelentkezik

konjunkturaciklus a tartos javak iranti keresletben. Végiil ismertettem, hogyan formalta
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a globalizécio és az informacids forradalom az emberek attitiidjén keresztiil a fogyasztoi

dontéseket.

2.2. Fogyasztas a nemzeti szamlakban- becslési lehetéségek

A fogyasztas elméleti hatterének ismertetése utan ratérek a nemzeti szamlak fogyasztas
fogalmanak részletes bemutatasara. Ezt kdvetden a negyedéves fogyasztas becslés

lehetséges adatforrasait és a tagorszagi gyakorlatokat tdrgyalom.
2.2.1. A fogyasztas meghatarozasa a nemzeti szamlékban

A nemzeti szdmlakban a GDP az egyik legfontosabb aggregitum, amely haromféle
megkozelitéssel szamolhato ki az ESA 2010 1.133 paragrafusa szerint (Az Europai Unid
Hivatalos Lapja (2013)):

- termelés oldali megkdzelitéssel, amikor a termékeket és szolgaltatasokat eloallito,
Osszes tevékenység bruttd hozzaadott értékét 6sszegezziik, €s ehhez hozzdadjuk a
termékadok- és tdmogatasok egyenlegét,

- felhasznalas oldali (kiadason alapuld) megkozelitéssel, amikor az Gsszes végso
kiadast 0sszegezziik, amely a gazdasag végso felhasznalasi céla kibocsatasanak a
felhasznalasa vagy a vagyon novelése soran felmeriilt, hozzdadva ehhez a javak
és szolgaltatasok kiilkereskedelmének egyenlegét,

- jovedelem oldali megkdzelitéssel, amikor a javak és szolgaltatasok eléallitasa
soran realizalt jovedelmeket Osszegezziik, hozzdadva ehhez a termelési- €s

importadok valamint -tamogatasok egyenlegét.

A felhasznalasi oldali megkdzelités szerint a GDP a kovetkezd tételekre bonthato az ESA
2010 1.134 paragrafusa alapjan: haztartdsok végsé fogyasztasi kiaddsa, haztartasokat
segitd nonprofit intézmények végso fogyasztasi kiadasa, kormanyzat végsé fogyasztasi
kiadasa, készletvaltozas, alloeszkoz-felhalmozas €s az import koltségével csokkentett

export.

A fenti tételek koziil a haztartasok végsé fogyasztasi kiadasa a haztartasok egyéni

fogyasztasi kiadasai és a kozosségi fogyasztasi kiadas 0sszegeként hatarozhaté meg.

Az ESA 2010 a 3.94 -3.99 paragrafusokban definialja a végs6 fogyasztasi kiadasokat. ,,A
végso fogyasztasi kiadasok olyan kiadasok, amelyek a rezidens gazdasagi egységeknél

olyan javakkal és szolgaltatdsokkal kapcsolatban meriilnek fel, amelyeket az egyéni
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sziikségletek vagy kivanalmak, vagy egy koOzosség tagjainak kozos sziikségletei

kielégitése céljabol hasznalnak fel.”

A haztartasok fogyasztasi kiaddsa teszi ki a nemzetgazdasag végsO fogyasztasi

kiadéasainak legnagyobb részét. A jogszabaly 3.95 paragrafusa szerint a haztartasok végso

fogyasztasi kiadasainak tartalmaznia kell példaul a kdvetkezo tételeket:

sajat tulajdonu lakésszolgaltatas

természetbeni jovedelmek

a bérl6 vagy a tulajdonos altal a lakas kisebb kiilso, vagy belsd javitasaihoz és
szépitéséhez hasznalt anyagok

a tartés fogyasztasi cikkek — beleértve a jarmiiveket is — javitdsdhoz és
karbantartdsdhoz felhasznélt anyagok

nem felhalmozasként elszamolt tételek, igy kiilondsen a tartds fogyasztasi cikkek,
amelyek tobb elszamolési idészakon keresztiil is ellatjak funkcidjukat; ide tartozik
egyes tartds fogyasztasi cikkek tulajdonjoganak egy vallalattol egy haztartasnak
torténd atruhdzasa is

a kozvetleniil elszdmolt pénziigyi szolgaltatasok ¢€s a pénziigyi kozvetitdi
szolgaltatds kozvetett modon mért dijanak (FISIM) az a része, amelyet a
haztartasok végsd fogyasztasara hasznalnak fel

szolgaltatasok implicit dijan elszamolt biztositasi szolgaltatasok

a haztartasok altal engedélyek stb. fejében fizetett 6sszegek

valamely kibocsatas gazdasagilag nem jelentds arakon torténd vasarlasa, pl.

muzeumi belépddij.

A haztartasok végsd fogyasztasi kiadasaba a 3.96 paragrafus alapjan nem tartoznak bele

a kovetkezok:

természetbeni tarsadalmi transzferek

foly6 termeldfelhasznalasként vagy brutto felhalmozasként elszamolt tételek
lakasvasarlas

értéktargyak vasarlasa

adok

a haztartasokat segitd nonprofit intézményeknek fizetett tagdijak, hozzajarulasok,
egyeb befizetések, a haztartdsok pénzbeli vagy természetbeni Onkéntes atutaldsai

jotékonysagi szervezeteknek vagy egyéb segélyszervezeteknek.
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A haztartasok végs6 fogyasztasi kiaddsainak egyik legnagyobb alkotdeleme a haztartasok
egyéni fogyasztasi kiadasa, amely kiszdmolhat6 hazai illetve nemzeti (rezidens) szemlélet

szerint is. (Az Eurdpai Uni6 Hivatalos Lapja (2013, p. 671))

A hazai személet az adott orszag teriiletén megvaldsuld fogyasztasi kiadasokat takarja,
mig a nemzeti szemlélethez akkor jutunk el, ha a hazai fogyasztasi kiadast korrigaljuk az
idegenforgalmi kiadasok egyenlegével, azaz a rezidensek kiilf6ldon megvalosulo

fogyasztasi kiaddsainak ¢és a kiilfoldiek belfoldi fogyasztasi kiadasainak egyenlegével.

A hazai fogyasztasi kiadas tovabb bonthatd tartossag szerinti kategoriakra, amelyek a

kovetkezok:

nem tartos termékekre forditott kiadasok,

féltartos termékekre forditott kiadasok,

tartos termékekre forditott kiadasok,

szolgéltatdsok vasarlasara forditott kiadasok.

A 8. dbran jol 1athat6, hogy a GDP felhasznalas oldali megkdzelitésétdl hogyan jutunk el
a hazai fogyasztas tartossag szerinti bontasaig. Természetesen a GDP mérése sordn az
irany forditott, az egyes alkotdelemek becslése az elsd 1épés, amelyek aggregalasaval
jutunk el a GDP-hez. Ennek a folyamatnak egyik fontos eleme a hazai fogyasztasi

kiadasok meghatarozasa.

8. dbra: A brutté hazai termék felhaszndlds oldali megkézelités szerint

Bruttd felhalmozas

SZerint
|
e '
fogyasztas fogyasztas Termeaszetbeni
| Termeszetbeni Juttatasok
Juttatdsok

Féltartds Javak

Szolgaltatasok

Forras: sajat szerkesztés
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2.2.2. A haztartasi fogyasztasi kiadasok becslésének lehetséges adatforrasai

A nemzeti szamlakban hasznalt fogyasztas definiciok attekintése utan attérek a
becsléshez felhasznalhatd adatforrasok ismertetésére. A hivatalos statisztika egyarant
tamaszkodik adminisztrativ adatforrasokra és kérdéives felmérésekbdl szarmazo
adatokra. Napjainkban e két adatforras egyiittes hasznalata olyan stratégia kialakitasat
teszi lehetévé, ami noveli az adatok megbizhatosagat. (Kiinn (2015)) Ugyanakkor fontos

tisztaban lenni a kétféle adattipus eldnyeivel €s hatranyaival.

Az adminisztrativ adatok szlikebb értelemben olyan adatforrasok, amelyeket kormanyzati
intézmények gyljtenek ado-, juttatasi vagy kozigazgatasi célokra. (UNECE (2011, p. 1))
Tagabb értelemben azonban adminisztrativ adatforrasnak neveziink minden olyan adatot,

amit eredetileg nem statisztikai célra gytjtottek. (UNECE (2011, p. 4))

Az adminisztrativ adatforrasoknak a kovetkezd csoportositasa lehetséges a teljesség

igénye nélkiil (UNECE (2011, p. 4)):

e Adozasi adatok
- Személyi jovedelemado
- Hozzaadottérték-ado (HEA) (Magyarorszagon altalanos forgalmi ado)
- Uzleti / nyereségadd
- Ingatlanadok
- Behozatali / kiviteli vamok
e Téarsadalombiztositasi adatok
- Hozz4jarulasok
- Juttatasok
- Nyugdijak
o Egészségiigyi / oktatdsi nyilvantartasok
e Nyilvantartasi rendszerek személyek / vallalkozasok / ingatlanok / jarmuvek
szamara
e Személyi igazolvanyok / utlevelek / vezetdi engedélyek
e Valasztasi nyilvantartasok
e A mezdgazdasagi termelOk nyilvantartasa
e Helyi 6nkorményzati nyilvantartas
o Epitési engedélyek

e Engedé¢lyezési rendszerek, pl. specialis aruk értékesitése
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e Uzleti szamlak
e A villalkozésok kozzétett szamviteli adatai

e Nem pénziigyi vallalkozdsok egyéb adatai, pl. hiiségkartyarendszer a

keresked6knél:

A 3. tablazat az adminisztrativ és a kérd6éives felmérés eldnyeit és hatranyait 6sszegzi.

3. tabldzat: Az adminisztrativ és a kérdoives adatforras elonyei és hatranyai

Szempontok Adminisztrativ Kérdoives adatforras
adatforras
Koltség olcsobb draga
Lefedettség magas, de a sokasag kisebb (mintavétel)

bizonyos részei
szisztematikusa

kimaradhatnak

Valaszadasi hajland6sag magas alacsonyabb
Gyakorisag gyakoribb ritkabb
Id6ben rendelkezésre allas akar naprakész iddbeli késéssel
Fogalmi megfelelés valtozo megfelel
Jogszabalyoknak valo magas alacsony
kitettség

Osszefiiggések vizsgalata altaldban nem lehetséges lehetséges

Forras: sajat szerkesztés UNECE (2011, pp. 7-10) alapjan

Az adminisztrativ nyilvantartasokat kovetkezetesen €s pontosan gytjtik, igy rendkiviil
megbizhatdo adatokhoz vezet, néhdny esetben akar a népesség 100%-ara (példaul
skandinav orszagokban) Kiterjed. A lefedettség ezért legtobbszor magas. Mivel ezek
szamos esetben kotelezdek (pl. adodzas), nem 4allnak fent valaszadasi korlatok.
Rendszeresen frissitik Oket, igy a gyakorisaga magasabb, akdr napi szintli is lehet.
Ugyanazok az elemek 4altalaban hossza ideig rendelkezésre allnak, igy idGsorban is
kezelhetdk.

Az adminisztrativ adatforrasok hatranya, hogy a gyiijtott adatok eredetileg valamilyen
egyéb, nem statisztikai célt szolgaltak, ezért nem vagy csak részben felelnek meg a
statisztikai fogalmaknak. A statisztikai célokra torténd felhasznalas el6tt szamos

adatelokészitési, adattisztitdsi 1épés sziikséges. Mivel szamos adminisztrativ adatot
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jogszabaly ir eld, ezért a jogszabalyi valtozdsoknak valo kitettség magas. Ez bizonyos
esetekben hatrdnyosan is érinthetik az adatok felhasznalhatosagat, pl. az adobevallasi
hataridé kitolodasa miatt nem all idoben rendelkezésre az adat vagy a gyakorisagot

befolyasolo arbevételi hatar csokkentése esetén csokken a megfigyelt sokasadg nagysaga.

A kérddives felméréseket statisztikai célokra alakitjadk ki, ugyanakkor a kérddiv
tervezése, a felvétel lebonyolitdsa, az adatok feldolgozédsa koltséges. Sok esetben
alacsony a valaszadasi hajlanddsag. A legtobb esetben a vizsgalni kivant sokasagbol
mintat kell venni, hiszen a kérdéives adatfelvétel a teljes sokasagon a torvény altal eldirt
népszamlalas kivételével altalaban lehetetlen. A mintavételnek azonban kiszamithatd a
hib4ja. A lakossagi kérddives felmérés alkalmas tarsadalmi Osszefiiggések, jelenségek
vizsgalatara, ami az adminisztrativ adatok esetében legtobbszor nem lehetséges. Szamos
orszagban ugyanis jogi akadalya van a kiilonbdz6 lakossagi adminisztrativ adatforrasok

Osszekapcsolasanak. (Penneck (2007))

Maga az ESA2010 is definidlja az 1.25 paragrafusban, hogy tobbek kozott mit tekint
adminisztrativ  adatforrasnak: tizleti szamldk, a kiilonb6zé tipusu adokrol
(hozzdadottértek-add, személyi jovedelemado, importilletékek, stb.) késziild
nyilvantartdsok, a  tarsadalombiztositds  adatai, valamint a  bank- és

biztositasfeliigyeletektdl szarmazoé adatok. (Az Eurdpai Unid Hivatalos Lapja (2013))

A negyedéves fogyasztds becslésénél mind kérddives, mind adminisztrativ adatforrasok
felhasznalhatok. A tagorszagok szabadon vélaszthatjak meg a lehetséges adatforrasokat.
Ugyanakkor a Negyedéves nemzeti szamlak kézikonyv 2.96 pontja leszogezi, hogy a
haztartasok végsé fogyasztasi kiadasanak egyik f6 adatforrasa a kiskereskedelmi
statisztika. Amennyiben iizlettipusonként allnak rendelkezésre az adatok, akkor egy
transzformacios matrix segitségével termékszintii forgalmi adatokra kell azokat alakitani.
Mivel a héaztartdsok a termékeiknek egyre novekvO hanyadat az internet segitségével
szerzik be, az adatforrasoknak le kell fedniiik ezeket az értékesitéseket is. (Eurostat

(2013))

A héztartasok kiadasai kozott egyre ndvekvd hanyadot képviselnek a szolgaltatasokra
forditott kiadasok. Amennyiben nincsen mas adatforras, elfogadhatéak a kérddivekbdl
szarmaz6 adatok, ill. az afa adatokbdl szarmazoé forgalmi adatok korrigalva az input-

output tablak aranyaival.
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A haztartési koltségvetési felvétel a haztartasok végso fogyasztasi kiaddsainak egy masik
fontos adatforrasa. Amennyiben a kérddives felmérést 6t évente végzik el, akkor
kizarolag az éves becslések feliilvizsgalatdhoz hasznalhatok, ha azonban negyedévente,
akkor a negyedéves fogyasztasi kiadasok szamitasdhoz is alkalmasak. A haztartasi
koltségvetési felvétel alkalmas lehet az aggregaltabb szinten el6alld becslések

megbontasara is

Ugyanakkor a haztartasi koltségvetési felvétel hasznalatanal mérlegelni kell az elényoket

¢s a hatranyokat. A 4. tablazat ezeket az elényoket és hatranyokat foglalja 0ssze:

4. tabldzat: A HKF elonyei és hatranyai

elony hatrany

kozvetleniil méri a haztartasok kiadasait | a minta nagysaga Kicsi

a cégnyilvantartasi problémak nem érintik | a felvétel koltséges

Onkéntes felmérés, alacsony a magasabb
jovedelmii  haztartdsok  vélaszadasi

hajlandosaga

a tartds javakra forditott kiadasok (pl.
jarmuvek, lakokocsik, csonakok stb.)

mintavételi hibai nagyok lehetnek

a haztartasok nem kozolnek tobb tételt
kiilonb6zo okokbol, emiatt a felmérés
szamos tételt (pl. biztositasi koltségek,
szerencsejaték, dohany, alkohol,
prostiticio, illegalis kabitoszerek)
alulbecstil

Forras: Eurostat (2013, p. 49, 2.102-2.203 bekezdés)

A Negyedéves nemzeti szamlak kézikonyv részletesen bemutatja COICOP 12 fécsoport
szerinti bontasban, hogy milyen adatforrasokat ajanl a haztartdsok egyéni fogyasztasi
kiadasainak negyedéves becsléséhez, lasd a Fiiggelék 1. tablazatat. (Eurostat (2013, pp.
51-51)).

A kézikonyv a termékek tobbségében kiskereskedelmi forgalmi adatokat javasol a HKEF

adatokkal egylitt, kivéve az olyan érzékeny termékek esetében, ahol a kérddiv torzitd
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lehet (pl. alkohol, dohany). Az energia- ¢és vizfogyasztas esetében kifejezetten ajanlja a

villamos energia ¢és gaz felhasznalasi adatokat, valamint a kdziizemi szolgéltatok adatait.

A szolgaltatasok esetében szamos indikatort javasol, amelyek szarmazhatnak kérddives
felmérésbol (pl. utas-kilométer a kozlekedési kiadasok becsléséhez) vagy adminisztrativ
adatokbol (pl. &polasi napok szama a korhédzi kiadasok becsléséhez vagy feliigyeleti

statisztikak a biztositasi, egyéb pénziigyi szolgaltatasi kiadasok becslésé¢hez).

Az Eurostat ajanlasokat fogalmaz meg, és a tagorszagokra bizza, hogy az egyes

fogyasztasi tételeket milyen adatforrasbol szarmazé indikatorral becsiili meg.

Az IMF Negyedéves nemzeti szamlak kézikonyve a 3.5-3.17 paragrafusban az
indikatorokkal kapcsolatban a kovetkez6 megallapitasokat teszi (IMF (2017, pp. 29-30)):
Megfeleld indikatort kell kivalasztani az egyes tételekhez, amely jol tiikrozi a célvaltozo
alakuldsat, és ahhoz hasonld kvalitativ tulajdonsidggal bir (fogalom, lefedettség,
gyakorisag stb. tekintetében). Keriilni kell azokat az indikatorokat, amelyek csak multbeli
trendek vagy statisztikai korrelacid miatt tlinnek alkalmasnak, mert ezek idében nem
stabilak. Erre példat nem emlit a kézikonyv, de a kutatisom soran én is talaltam ilyen
indikatorokat. Példdul a szocialis ellatds kiadadsi tétel tartalmazza a bdlcsddei
szolgaltatasokért €s az 1ddsek ellatasaeért fizetett dijakat is. Vizsgéalatom soran talaltam
olyan rovid periddust, amely alatt a sziiletések szdmanak késleltetett értéke magas
korrelaciot mutatott a teljes szocialis ellatasra forditott dijtétellel. Ugyanakkor a bolcsddei
¢és csaladi napkozi ellatas igénybevétele szamos egyéb tényez6tdl fligg (pl. a haztartas
lakohelyén mennyi az ilyen tipusi férOhely, milyen a ndk részmunkaidds
foglalkoztatottsagi lehetOsége), ezért nyilvanvald, hogy a sziiletések szama nem

megfeleld magyarazé valtozo hosszu tavon.

Ha t6bb indikator megfeleld, mert egy adott célvaltozo kiillonbozo aspektusat méri, akkor
érdemes az éves adatot ennek megfelelden felbontani, vagy a negyedéves indikatorokat
az éves aranyokkal Osszestlyozni. A kutatdsom sordn ezt az elvet szamos esetben

alkalmaztam, példaul a kozlekedési vagy biztositasi kiadasok becslése soran.

Ugyanakkor, ha nincsen relevans indikator, akkor mas alternativ megoldasok is
elfogadhatoak, akar matematikai modszerek is a 3.31 paragrafus szerint. (IMF (2017, p.
33)) Ez utdbbi elv alatamasztja, hogy magyarazo valtozo nélkiili 6konometriai modellek
is elfogadhatdéak egy-egy fogyasztasi tétel becslése soran, ha nem all rendelkezésre

magyarazd valtozo.
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A fogyasztas becsléséhez a legfontosabb adatforrasok a 3.81 paragrafus szerint (IMF
(2017, p. 42) a kiskeresked8k és a kiilonboz6 szolgaltatast nytjtok kérddive, a HKEF, a
fogyasztasi javak importja, a fogyasztasra keriild termékek termelése, valamint az afa
adatok. Egyéb adminisztrativ adatforrasok is hasznalhatok, mégpedig a villamos energia
¢s gaz, kozlekedés, kommunikacid, szerencsejaték, biztositds, oktatds, egészségligy,
gépjarmivasarlas tételekre forditott kiadasok becslésére a 3.83, valamint a 3.92-3.93
paragrafusok alapjan. (IMF (2017, pp. 43-44))

Sem az Eurostat, sem az IMF kézikdnyve nem irja eld, hogy a becslés milyen
részletezettséggel késziiljon negyedévente, a tagorszagok a rendelkezésre all6 adatok
fliggvényében szabadon donthetnek ennek megvalasztasarol. Egyetlen, jogszabalyban
lefektetett feltétel, hogy az Eurostat felé kotelezGen teljesitend6 adatszolgaltatasi program
keretében az adott negyedévet kdvetd t+2 honapra a haztartdsok fogyasztasat hazai
szemléletben tartdssag szerinti bontasban at kell adniuk a tagorszagoknak. Ezek a
kategoridk a kovetkezOk: tartds javakra, és nem-tartds javak (szolgaltatasokkal egyiitt).
(Eurostat (2014, pp. 63-65))

A torvényi elbiras csak minimalis megbontast ir eld, a legtobb tagorszag azonban ennél
részletesebb, az éves adatatadasnal kotelezden eldirt megbontast is atadja negyedévente,
ami azt jelenti, hogy a nem-tartos javakat megbontja az alabbi kategoriakra: féltartos, ill.

nem-tartos javakra forditott kiadasokra és szolgaltatasokra.

Mivel a Kozponti Statisztikai Hivatal iddig a hazai fogyasztast részletes bontasban adta
at az Eurostat szamara, valamint Magyarorszagon is ilyen részletezettséggel publikalta,
olyan becslési modszer kialakitasa a cél, amely ezt a megbontést képes a jovoben is

teljesiteni.
2.2.3. Az éves fogyasztas becslésének EU tagorszagi gyakorlata

Az éves fogyasztas becslésének részletes leirasat az in. GNI Iventory dokumentum
tartalmazza, amely elkészitése minden tagorszag szdmara kotelez6. A GNI Inventory a
foly6 aras bruttd hazai termék- és bruttd nemzetijovedelem-szamitasok részletes
modszertani leirdsat ismerteti, bemutatva az adatforrasokat és a becslési eljarasokat. A
GNI Inventoryban konkrét referenciaévet valasztanak, hogy részletesen, szampéldakon

keresztiil is bemutathat6 legyen a szamitds menete. (Murai (2011, p. 610))
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A GNI Inventory dokumentumot nem mindegyik tagorszag publikalta, ugyanakkor az
elérhetd leirasok alapjan alapvetden kétféle tagorszagi gyakorlat érvényesiil. Az elsé
csoportba tartozé tagorszagok f6 adatforrasnak a HKEF adatokat tekintik. Ide tartozik
Magyarorszag és Esztorszag. A masik csoportba azok az orszagok tartoznak, amelyek
alapvetden kiskereskedelmi vagy egyéb adatok segitségével becsiilik a fogyasztasukat,
mint példaul Németorszag, Svédorszag, Hollandia, Szlovakia és Malta. A HKF adatokat
csupan a benchmark évben hasznaljak, de az is el6fordul, hogy egyaltalan nem épitik be
a szamitasokba az adatok nem megfelel6 mindsége (aluljelentése) miatt. A szamitasokhoz
elengedhetetlen egy olyan matrix sszeallitdsa, amely a TEAOR’08 szerinti alagazatok
vagy szakéagazatok forgalmat hozzéarendeli a megfeleld, altaldban COICOP 3 vagy 4
jegyl fogyasztasi tételhez.

A matrix Osszeallitasanak alapja idealis esetben egy olyan éves gyakorisagi kérdoiv,
amely az adott gazdasagi szervezet arbevételi szerkezetére vonatkozolag tartalmaz
kérdéseket: mindenekel6tt a haztartdsnak torténd értékesités aranyat kell ismerni ahhoz,
hogy az értékesitésbdl meg lehessen hatarozni, mekkora rész keriil a haztartasok és a
gazdasagi szervezetek felé, mivel ez utobbiak esetében ez a tétel folyd termeld
felhasznalds vagy beruhdzas lesz a nemzeti szdmldkban. Az éves strukturalis iizleti
statisztikak (Structural Business Statistics, SBS) olyan EU-s rendeletben szabalyozott
kérdbives felmérések, amelyek a 20 fonél tobb alkalmazottat foglalkoztaté gazdasagi
szervezetek teljesitményadatat tartalmazzak adott (a NACE Rev. 2. (magyarul
TEAOR’08) szerinti B-t6] N-ig terjedd) nemzetgazdasagi agakban Ezek tartalmaznak
kérdést az adott gazdasagi tevékenység arbevételének termékek és szolgaltatasok szerinti
megoszlasara vonatkozolag is. Ez utobbi az EU tevékenység szerinti
termékosztalyozasat, a CPA (Classification of Products by Activity) tételeit takarja,
amelynek magyar megfeleldje a Termékek és Szolgaltatasok Osztalyozasi Rendszere, a

TESZOR’08.

Ha ismert az egyes szakagazatok arbevétele, akkor a CPA nomenklatira alapjan
megfeleld COICOP csoporthoz sorolhatok. Ilyen CPA és COICOP kozti forditokulcsot
allitott 0ssze 2015-re évre vonatkozdlag Cai és Vandyck (2020) harminc eurdpai

orszagra.
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Ez a modszer linearis kapcsolatot tételez fel minden egyes t évre az adott szakagazat

ertékesitése x;, €s az adott fogyasztasi tetel y;  kozott folyo aron, ahol a két tétel kozti

kapcsolatot az [a;; .| matrix termeti meg.

A szamitasokhoz az az idedlis, ha minden egyes t évre felallithato az aktudlis
[ai j,t] matrix. Gyakorlatban azonban erre nincs lehet6ség, csupan az [xl-‘t] vektor ismert
a termelési oldalrol, €s tobb éven keresztiil, adott t, évre meghatarozott [ai j,to] matrixot

hasznaljak azt feltételezve, hogy a szerkezet id6ben stabil.

Az adott y; , fogyasztasi csoport el6z0 évi atlagaras értéke a megfelelé COICOP szerinti
fogyasztoi arindexszel, cpi;, keriil deflalasra. A termel6 arindexek, ppi;, ismeretében
az x;, is meghatdrozhato6 el6z0 €vi atlagaron, ezért a b;j, matrix az el6z évi atlagaras
adatok kozott kiszamithato.

Folyo aron a kovetkezd Osszefiiggés irhato fel a j termék t iddszaki fogyasztasa és az i

szakagazat t idoszaki értékesitése kozott:
Vit = QijiXit (5)

El6z6 évi atlagaron az (2) egyenlet adodik:

Vit b Xit (6)

cpij; — Put ppiic

Ahol cpi;; a j termékre t idészaki fogyasztoi arindexe, ppi;, az i szakagazat
kibocsatasdnak termeldi arindexe a t idészakra, b; ;. pedig azt mutatja meg, hogy az adott
i szakagazat értékesitésének mekkora hanyada lesz a j termék fogyasztasa az adott
idészakban. Felhasznélva, hogy a volumenindex nem mas, mint a t-edik év el6z6 évi
atlagaras értékének és a (t-1-edik) év folyo aras értékének a hanyadosa, a volumenindex

kifejezhet6 az (5) és a (6) egyenletek segitségével.

Yjt o Xt
Piie _ _Utppiy (7
Yjt-1 aijtXit—1

Ha vessziik mindkét oldal logaritmusat, akkor a (8) egyenlethez jutunk.

ln (yj_‘t) — ln(}’j,t—l) = ln (bij,t xi.'t ) - ln(aij,txi,t—l) (8)

cpije pPii¢
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Ha elvégezziik a kovetkezé atrendezéseket (9), (10), akkor eljutunk a (11)

Osszefliggéshez.

ln(yj't) — ln(cpij’t) — ln(yj’t_l) = ln(bij,t) + ln(xl-’t) — ln(ppii’t) — ln(aij,t) —

In(3c;c-1) )

In(y;) = In(y;e_1 ) = In(cpi; ) — In(ppize ) + In (szﬁ) +1n(x;,) = In(xie_s)
(10)

din(y;,) = ¢ + dIn(x;,) (11)

ahol

Inepiy ) ~ In(ppii ) +In (22) = ¢ (12)

Lathato, hogy a dln(xl-,t) koefficiense egységnyi az egyenletben. Ugyanakkor a 3.3.
Eredmények részben latni fogjuk, hogy a fogyasztasi tételekre felirt modellekben ez a
koefficiens 1-t8l kiilonbz6 szam, ami arra utal, hogy a valésagban az x; ; és az y; , kozti

kapcsolat nem linearis, hanem log-linearis.
2.2.4. A negyedéves fogyasztas becslésének EU tagorszagi gyakorlata

Az ESA2010 szabalyai szerint szamos tagorszag, — koztilk Magyarorszag is —, valamint
Norvégia és Szerbia publikalta az in. Quaterly National Accounts (QNA) Inventory c.
dokumentumot, amelyben ismertetik, hogy milyen adatforrasok felhasznalasaval, hogyan
allitjak Ossze a negyedéves nemzeti szamlakat. A végsd fogyasztds becslését kiilon
alfejezetben mutatjak be, amelyben arra vonatkozolag talalunk informaciot, hogy milyen
adatokat, indikatorokat hasznalnak fel extrapolalasra, részletes moddszertani leiras
ugyanakkor nem all rendelkezésre. Tovabba egyaltalan nem esik arrol szo, hogyan tudjak
elvégezni a tartdssag szerinti becslést, kiilondsen abban az esetben, ha a negyedéves

becslés csak COICOP 1 vagy 2 szdmjegyen torténik.

Az orszagokat tobbféle szempont szerint csoportosithatjuk. Elsként aszerint vizsgaltam

Oket, hogy hasznaljak-e a negyedéves becsléshez a haztartasok koltségvetési felmérését.

Az els6 csoportba tartozik Bulgaria, Csehorszag, Horvatorszag, Lengyelorszag, Litvania,
Szerbia és Magyarorszag. Ezek az orszagok negyedéves haztartasi koltségvetési felmérést

hajtanak végre, amelyet felhasznalnak a becslésiikhoz. Ez természetesen nem jelenti azt,
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hogy nem hasznalnak fel mas adatforrast, mint példaul kiskereskedelmi forgalmi adatokat
vagy egyéb adminisztrativ adatokat, de a becslés fontos részét képezi a kérddives

felmérés.

A masodik csoportba tartozik Ausztria, Dania, Finnorszadg, Gorogorszag, Hollandia,
Lettorszag, Németorszag, Norvégia, Spanyolorszag és Svédorszag. Ezek az orszagok
negyedéves gyakorisaggal nem hajtanak végre haztartasi koltségvetési felmérést a
becslésiikhoz, helyette mas adatforrdsokra tamaszkodnak. Ko6zos benniik, hogy a
termékekre forditott kiaddsok becslése a kiskereskedelmi forgalmi adatokon alapul, ill. a
szolgaltatasok esetében felhasznaljak a kapcsolddd nemzetgazdasagi agazat, szakagazat
piaci kibocsatds indikatorait. Legtobbjiik nagyban tamaszkodik adminisztrativ
adatforrasokra, kiilonds tekintettel a gépjarmiivekre, a biztositdsra ¢és az
energiafogyasztasra forditott kiaddsok becslése soran. A becslés alapja az el6z6
szakaszban ismertetett éves matrix, amely a tevékenységek arbevételét kapcsolja 0ssze

az egyes fogyasztasi tételekkel.

A masik csoportositasi szempont az volt, hogy milyen részletezettséggel készitik el a

negyedéves becslést.

Az els6 csoportba tartozik Finnorszag, Németorszag, Svédorszag, Magyarorszag, akik

részletes, tobb mint 100 COICOP csoporton alapuld becslés készitenek.

A masodik csoportba azok az orszagok tartoznak, akik COICOP 1, 2 vagy 3 szamjegyen
(esetleg bizonyos tételeknél valamilyen kombinaciojukban) végzik a becslést. Ide tartozik

Ausztria, Csehorszag, Dania, Lengyelorszag, Lettorszag, Norvégia €s Szerbia.

A harmadik csoportba azokat az orszdgokat soroltam, akik a negyedéves becslés
részletezettségére vonatkozolag nem kozoltek informaciot. Ezek az orszagok Bulgaria,

Gordgorszag, Hollandia, Horvatorszag, Litvania és Spanyolorszag.

A becslés soran felhasznalt modszerekrdl és adatokrol a negyedévet kovetd 30., 45. és 60.
napon kdzzétett becslés metainformacioibdl is tajékozodhatunk. Bar ezek 0sszességében
a GDP-re vonatkoznak, lehet bel6liik a fogyasztasra is kovetkeztetni. Ez kiilondsen
fontosnak bizonyult a 2020-ban kitort koronavirus jarvany miatt, amikor a kérddives
felmérések nem a megszokott idében és mindségben (minta elemszamban) alltak
rendelkezésre, vagy a benniik 1évo termékek és szolgaltatdsokra forditott kiadasok

megoszlasa nem volt megbizhato.
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A 2020. els6, masodik ¢és harmadik negyedévére vonatkozd metainformaciokat
attanulmanyozva néhany orszdg a GDP (¢és valdsziniileg a fogyasztas) becslése soran
bankkartya adatokat is felhasznalt a becslés javitdsdhoz. Ide tartozik Ciprus,

Franciaorszag, [rorszag és Spanyolorszag. (Eurostat (2020a), (2020b), (2020c))

Osszefoglalva elmondhaté, hogy az eurdpai orszagok gyakorlata a negyedéves fogyasztas
becslése soran mind az adatforrasok, mind a becslés részletezettségére vonatkozolag igen
kiilonbozd. A rendkiviili helyzetek pedig azt is eredményezhetik, hogy 1) adatforrasokat

kell felhasznalni a becslés mindségének javitasa érdekében.

2.3. Fogyasztast elorejelz6 modellek
Az IMF Negyedéves nemzeti szamldk kézikonyvének 10. fejezete (IMF (2017))
vilagosan lehatarolja, hogy mit tekint korai becslésnek (early estimates) és mit
elorejelzésnek (forecasting). A korai becslés azt jelenti, hogy minél tobb egyidejii adatot
hasznal fel, mig az eldrejelzés multbeli adatok alapjan torténik. Az eldrejelzé modellek
sokszor a makrogazdasagi valtozok kozotti kozgazdasagi Osszefliggésekre épitenek.
Ezzel szemben a korai becslés soran az adott makrogazdasagi valtozonak a megfeleld
adatforrassal kell szoros kapcsolatban allnia. Ez persze nem azt jelenti, hogy a leading
valtozokat tartalmazo okonometriai modellekkel nem lehet validalni a korai becslés

eredmeényeét.

Tovabba nem feledkezhetiink el arrdl a tényrdl, hogy a statisztikusok is szembesiilnek
azzal a kihivassal, hogy minél el6bb, minél pontosabb és megbizhatd becslést kell adniuk
egy makrogazdasagi valtozora. Ez kiilondsen a konjunkturaciklusok valsag szakaszaban
valik kiemelten fontossa. Ahogy mar az 1.1. Problémafelvetés szakaszban kifejtettem, a
modellalkotas nem elvetendé egy statisztikai hivatal szdmara még egy T+60 napra
késziilo becslés elkészitése soran sem, amennyiben megfeleld indikéatorokat hasznal fel

¢és kellOen részletes becslést készit.

A gyorsbecslések soran szamos modell koziil valaszthatnak a statisztikusok. A Handbook
on Rapid Estimates (Eurostat (2017)) kiilonb6z6 statisztikai és 6konometriai modelleket
ismertet, amelyekkel a gyorsbecslések elkészithetok. Koziilik legismertebbek az
egyvaltozos idésor-elemzésen alapuld modszerek, a tobbvaltozds idésor modellek, a
faktor modell, illetve az eltérd gyakorisagu adatokon alapuld modellek és az allapottér

modellek.
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Egyvaltozos iddsor elemzésen alapuldé modellhez tartozik az autoregressziv integralt
mozgo atlagolasu modell, roviden ARIMA (p, d, gq) modell. Az AR az autoregressziv
tagra, a MA a mozgdatlag tagra, az I betii (Integrated) pedig a differencialasra utal. A p
az autoregressziv struktura rendje, d a differencidlds szama, q pedig a mozgoatlag
struktura rendje. A modell jol hasznalhato stacionarius Sorokra, a tapasztalat pedig azt
mutatja, hogy a gazdasagi idésorokat ritkan kell ketténél tobbszor differencidlni. A
stacionarius folyamat lefutasa idében stabil, nincsen trendhatas. Az ilyen idésoroknak jo

a rovid tavu eldre jelezhetdsége. (Hamilton (1994, p. 437))

A tobbvaltozos idésor modellek csaladjaba tartoznak a vektor autoregressziv (VAR)

modellek, a vektor hibakorrekcios modellek (VECM) és a global vektor autoregressziv

modellek (GVAR).

A vektor autoregressziv (VAR) modellek tobb egyenletbdl allnak, amelyek a kiilonbdzd
valtozokat sajat multbeli értékeikkel és a tobbi valtozé multbeli értékeivel magyarazzak.
Ezek a modellek igen népszeriiek a makro6konomiai valtozok eldrejelzésében. (Hamilton

(1994, pp. 291-349))

A vektor hibakorrekciés modell (VECM) a VAR-modellek csaladjaba tartozik, annak
specidlis esete. Alapelve az, hogy altalaban létezik egy hosszu tavl egyensulyi kapcsolat
két integralt gazdasagi valtoz6 kozott, rovidtavon azonban eléfordulhatnak
egyensulytalansagi helyzetek. A hibakorrekcios mechanizmus képes az egyik idészakban

fennalld egyensulytalansag egy részét korrigalni a kovetkezd idészakban. (Ramanathan

(2003, p. 481))

A global vektor autoregressziv (GVAR) modell egyedi modellek nagyszamu
Osszességébdl all Ossze, ahol minden egyes szektorra/orszagra/régiora egy VECM
modellt illesztenek oly médon, hogy megengedik a kereszthatasokat. Ilyen modellt mutat
be a GDP-re Ericsson és Reisman (2012) is.

A faktor modellben feltessziik, hogy adott a rendelkezésre all6 informaciok halmaza,
amelybdl eldallitunk olyan kisszamu, eredeti valtozokbol eldallitott valtozokat, amely
azonos viselkedést mutat, mint az eredeti adathalmaz. A faktorelemzés
valtozdcsokkentést, de nem valtozo kivalasztast jelent. A szakirodalomban kiilonb6zd
modelleket talalunk, mint példaul a statikus faktormodellt (Stock és Watson (2002a)),
(Stock és Watson (2002b)), a dinamikus faktor modellt (Forni et al. (2003)) és a
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faktorokat allapottér modellel megbecsiilé Kapetanios-Marcellino faktormodellt
(Kapetanios és Marcellino (2004)), (Kapetanios és Marcellino (2010)).

A dinamikus faktor modell nagy népszertiségnek orvend, kiilondsen a nemzeti bankok
korében, ¢és leggyakrabban GDP eldrejelzései céllal alkalmazzédk. A kovetkezd

tanulmanyok dinamikus faktormodellt mutatnak be, ahol a célvéltozé

- az Euro-ovezet inflacigja és GDP-je (Forni et al (2003), Barhoumi et al. (2008))
- aholland GDP (den Reijer (2005)),

- az Egyesiilt Kiralysag GDP-je (Artis et al. (2005)),

- anémet GDP (Schumacher és Breitung (2006)),

- abelga GDP (Van Nieuwenhuyze (2006)),

- az Amerikai Egyesiilt Allamok GDP-je (Giannone et al. (2008)),

- afrancia GDP (Barhoumi et al (2010)),

- az ir GDP (D’Agostino et al (2013)),

- acseh GDP (Rusnék (2016)).

A modellek kozos jellemzdje, hogy nagyszamu valtozoval dolgoznak (pl. az Egyesiilt
Kiralysag esetében 81 havi iddsor, Hollandia esetében 370 havi iddsor, a német
modellben 127 negyedéves gyakorisagu iddsor). A valtozok nem kizardlagosan a
termelési oldal magyarazé valtozoi, hanem a GDP mindhdrom (termelés, felhasznalas,
jovedelem) oldali becsléséhez tartozo valtozok koziil keriilnek ki. A magyarazo valtozok
stacionaritasa ¢ modelltipusnal is fontos, igy az adatok Osszegyiijtése utan a sziikséges
transzformaciokat el kell végezni (pl. differencidlas). A modell akkor interpretalhat6 jol,
ha sikeriil a valtozokat kisszamu faktorokba rendezni, és az egyes faktoroknak

kozgazdasagi tartalmat tudunk rendelni.

Kiilon kiemelném Barhoumi et al (2010) megallapitasait. Franciaorszag GDP-jére
illesztett faktormodellt, mégpedig kis adathalmaz (20 valtozo), kdzepes (51 valtozd) és
nagy adathalmaz (140 valtozo) segitségével. Azt talalta, hogy a harom modell koziil a 20
valtozot tartalmazo kis adathalmaz eldrejelzd képessége volt a legjobb a modell hibajat

(root mean squared error, RMSE) figyelembe véve.

A fenti modszerek koziil az eltéré gyakorisagu adatokon alapulé modellek tekintheték
az egyes modellek aleseteinek is, hiszen az egyes modellek esetében gyakran eléfordul,

hogy az indikator sorok magasabb gyakorisdguak, mint a célvaltozo. Ilyen eltérd
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gyakorisagu adatokon alapulé modell pl. a bridge modell vagy az an. MIDAS (mixed-
data sampling regressions), amelyet Ghysels et al. (2007) dolgozott ki. Schumacher

(2014) az eurodvezet GDP-jére vonatkozolag vizsgalta a MIDAS alkalmazhatosagat.

Az allapottér modell jol hasznalhato olyan esetekben, amikor a célvaltozoban ¢és a
magyarazo valtozokban jelentkezd revizidk befolyasoljak az eredményeket. Ilyen esetben
a modell képes a célvaltozd aktualis és jovobeli latens értékét is elorejelezni. Ilyen

modellt mutat be Bauer és Kelemen (2017), valamint Maténé Bella et al. (2021).

A modelleket ugyanakkor nemcsak a tipusuk szerint, hanem a felhasznalt adatforrasok

alapjan is csoportosithatjuk.

Gil et al. (2018) a negyedéves fogyasztas valds ideji gyorsbecslése (nowcasting) soran

felhasznalt indikatorokat a kovetkezéképpen csoportositotta:

e Kemény (,,Hard”) indikatorok
e Puha (,,Soft”) indikatorok
e Egyéb indikatorok

Az un. kemény indikatorok alapvetden a havi gyakorisagu, hivatalos statisztikai adatokat
jelentik, amelyek azonban gyakran csak jelentds késéssel jelennek meg. Ilyen példaul a
kiskereskedelmi forgalom volumenindexe, a munkanélkiiliségi rata, a bérek alakul4sa
vagy a fogyasztoi arindex. Az Un. puha indikatorok a vonatkozasi id6szakhoz képest
korabban jelennek meg, a kemény indikatorokkal korrelalnak. Ezek az indikatorok
csoportosithatok aszerint, hogy idében hogyan viszonyulnak a vizsgalni kivant idésorhoz
képest, lehetnek megel6zé (leading), egyidejli (coincident) vagy lemaradd (lagging)
indikatorok. (Maténé Bella et al. (2019, pp. 522-523)) Ide tartoznak a fogyasztoi bizalmi
indikatorok. Az un. egyéb indikatorok kozé Gil et al (2018) a hitelkartyamozgésokat,
ATM tranzakcidkat, a ,,bizonytalansag” (uncertainty) indikatorait és a Google keresési

adatokat soroltak.

Az indikator kozti valasztast nagyban meghatarozza, hogy a becslés milyen céllal késziil.
Gil et al (2018) a spanyol fogyasztast vizsgalva arra jutottak, hogy a legkisebb hibéaval
rendelkez6 modell a csupa kemény indikatort tartalmazé modell. Ugyanakkor ilyen
modell csak meglehetdsen késon, az adatok rendelkezésre alldsa utan hasznalhat6. Ha
gyorsbecslés a cél, akkor puha és egyéb indikatorok bevonasa sziikséges. Eredményeik

szerint a kemény ¢€s puha indikatorokat tartalmaz6é modell, valamint az 6sszes, kemény,
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puha és egyéb indikatort felhasznalé modell hibdja (RMSE) magasabb a tisztdn kemény
indikatort tartalmazd modellhez képest, de eldbbiek idében kordbban allnak

rendelkezésre.

A fogyasztast eldrejelzé modellek koziil eldszor az un. bizalmi indikatorokat tartalmazo
modelleket tekintem at, amelyek magyarazo valtozoi a puha indikatorokhoz sorolhatok.
Ezt kovetéen ismertetem az egyéb indikatorok koziil a Google keresési adatokat

felhasznald modelleket.
2.3.1. Bizalmi indikatorokat tartalmazd modellek

A bizalmi indikétorokat felhasznalé modellek a 2.1.2. szakaszban ismertetett Katona-féle
elméleti megkdzelitésre épiilnek (Katona (1960), (1968), (1974)), amely szerint a
fogyasztas a vasarlasi képesség (ability to buy) mellett a vasarlasi hajlanddsagtol
(willingness to buy) is fiigg. Ez dontd fontossdgu a diszkreciondlis fogyasztas (tartds

javakra forditott kiaddsok) vizsgalataban.

Carroll et al. (1994) a Michigani Egyetem Fogyaszt6i Hangulat Indexét (Index of
Consumer Sentiment, ICS) megvizsgalva arra jutottak, hogy az 1955. els6 negyedéve és
1992. harmadik negyedéve kozotti iddszakban a teljes realfogyasztds 13%-at
magyaraztdk az ICS késleltetett értékei. (Ha a mintat ennél révidebb iddszakra
korlatoztak (1978. els6 negyedéve és 1992. harmadik negyedéve kozti id6szakra), akkor
ez a magyarazderd csak 5% volt.) Amennyiben egyéb kontrollvaltozoét (redljovedelem
késleltetett értékeit) is bevontak a modellbe, az ICS késleltet értékeinek a potlolagos
magyardzo ereje 3%-nak bizonyult a teljes idészakon. Carroll et al (1994) munkaja utan

szamos tanulmany sziiletett a kiilonb6z6 fogyasztdi bizalmi indexek tesztelésérdl.

Bram ¢és Ludvigson (1998) amerikai adatokon 6sszehasonlitottak két bizalmi indikator
elorejelzd képességét: a mar emlitett Michigani Egyetem Fogyaszt6i Hangulat Indexét
(ICS), valamint a Conference Board Fogyasztoi Bizalom Indexét (Consumer Confidence

Index, CCI). Eredményiik szerint az utobbi jobban jelzi eldre a fogyasztas alakulasat.

Easaw ¢és Herari (2004), valamint Easaw et al. (2005) az Egyesiilt Kirdlysag adatain
vizsgaltak, hogy a munkajovedelmet tartalmazoé modelljik magyarazo ereje javul-e a
fogyasztoi bizalmi indexek (CCI) bevonasaval mind a teljes hazai fogyasztas, mind a
tartdos javakra, mind a nem tartdos javakra forditott kiadasok eldrejelzése soran.

Eredményiik szerint a teljes hazai fogyasztds modellezése soran a fogyasztdi bizalmi
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indexeknek nem volt magyarazo erejiik, ugyanakkor a tartds javakra forditott kiadasokat
a jovedelemtdl fiiggetleniil is szignifikansan magyarazzak. Ebbol arra kovetkeztettek,
hogy a vizsgalt id6szakban az Egyesiilt Kiralysagban a vasarlasi hajlandosag fontos

szerepet jatszott a diszkrecionalis fogyasztas alakuldsaban.

Kwan és Cotsomitis (2004) azt vizsgaltak az Egyesiilt Allamokban, hogy 1961. elsd
negyedév ¢és 2002. masodik negyedév kozotti idészakban vajon a Fogyasztoi
Vérakozasok Indexe (Index of Consumer Expectations, ICE) vagy a Hangulat
Viarakozasok Indexe (Index of Sentiment Expectations, ISE) jelzi jobban elére a
fogyasztast a vizsgalt kategoriakban. Eredményeik szerint az ICE jobban teljesit, és ezzel
kijelentik, hogy a fogyasztéi bizalom mutatéi képesek eldrejelezni a jovobeli

fogyasztas valtozasat, ami megdonti Hall (1978) véletlen bolyongas hipotézisét.

Dion (2006) az eur6zona fogyasztasanak eldrejelzését ECM (error correction model)
modell segitségével végezte, ahol a hagyomanyos makrodkonomiai véltozok mellett az
Europai Bizottsag fogyasztoi bizalmi indikatorat is felhasznalta. Elemzésében arra jutott,
hogy a fogyasztdi bizalmi indikator koefficiense szignifikans, és javitja a modell

eredményeét.

Dees és Brinca (2013) az Egyesiilt Allamok és az Eurépai Unid fogyasztasat vizsgalta
1985. els6 negyedéve ¢és 2010. masodik negyedéve kozott. Eredményilik szerint a
fogyasztoi bizalmi index bizonyos koriilmények kozott javitja az altaluk alkotott VAR
modell magyarazo erejét a hagyomanyos valtozok (rendelkezésre allo realjovedelem,
pénziigyi vagyon, ingatlanvagyon, real tdzsdearfolyamok, rovid tavi kamatlébak,

munkanélkiiliség, olajar) mellett.

Hazai adatokon Jakab és Vadas (2001), valamint Vadas (2001, 2003) vizsgaltak a
fogyasztoi bizalmi indikatorok felhasznalasi lehetdségeit. Vadas (2001), (2003) arra az
eredményre jutott, hogy a GKI Gazdasagkutatd Zrt. lakossagi kérddives felmérésén
alapulo lakossagi bizalmi index szignifikans potldlagos magyarazé erével rendelkezett az

altala vizsgalt iddszakban a jovedelem és a fogyasztas késleltetett értékei mellett.

Jakab ¢és Vadas (2001) olyan strukturalis egyenletrendszert hasznalt a fogyasztas
elérejelzésére, amely a fogyasztds és a bruttd keresettomeg kozotti hibakorrekcids
modellen alapult, tovabba felhasznaltak a lakossagi bizalmi indexet, a kiskereskedelmi

forgalmat, az 0j gépjarmii vasarlasokat és a munka atlagtermelékenységét is magyarazo
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valtozoként. Eredményiik szerint ez a modell jobban teljesitett mind az ARIMA, mind a

nem-strukturalis VAR modellekhez képest.

Osszefoglalva elmondhatd, hogy szamos empirikus elemzés bizonyitja, hogy a fogyasztas
elérejelzése soran a hagyomanyos makrodokonomiai valtozok mellett a fogyasztoi bizalmi
indexek bevondsa javitja a modell eldrejelzé képességét. Ezek az eredmények egyrészrol
arrdl tantiskodnak, hogy érdemes puha valtozokat bevonni a modellekbe, masrészrol
alatdmasztjak Katonanak azt a nézetét, hogy a fogyasztas a vasarlasi képesség mellett a

vasarlasi hajlanddsagtol is fiigg.
2.3.2. Google adatokat tartalmazo modellek

Az el6z6 szakaszban — Gil et al. (2018) altal hasznalt csoportositasat felhasznalva — a
puha indikatorok koziil a fogyasztdi bizalmi index hasznalatat tekintettem at. Most ratérek
az egyéb adatforrasok koziil a Google adatok felhasznalasi lehetdségére. Mig a bizalmi
indexek a fogyasztd vasarlasi hajlanddsagat mérik, addig a Google keresési adatok azt

tiikkrozik, hogy a fogyasztd mar konkrét 1épéseket tett a fogyasztas megvalositasaért.

Téth és Hajdu (2012, p. 8) ugy érvel, hogy a bizalmi indexek alapvetden a fogyasztok
varakozasait mérik. Emiatt a konjunktira vizsgalatok egy t idoben bekovetkezd I
gazdasagi dontést (It) képesek eldre jelezni a gazdasagi szereplok erre iranyulo, a t-n
idopontban felmért szandékai, illetve varakozasai alapjan (Etn (It)). A Google adatokra
alapozott becslés ezzel szemben azon a feltételezésen alapul, hogy a fogyaszto (Gi)
vasarlas el6tt Google kereséseket indit, amelyeknek maximalis intenzitasa kdzvetleniil a
vasarlas eldtti idore esik (It), illetve a vasarlas utani, de a vasarlassal még Osszefiiggd
keresési aktivitds (pl. a vésarolt termékhez vagy szolgaltatdshoz kapcsolodo egyéb

informéciok beszerzése) elenyészd és hamar véget ér (Gk) (lasd a 9. abrat).
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9. dbra: A fogyasztok varhato/tervezett viselkedése és keresési aktivitasuk a Google-on

keresési
gyakorisag

I |
| | | -
El-r |:|'| G i G:

Forras: Toth és Hajdu (2012, p. 9)

Egyetértek Toéth és Hajdu (2012, p. 8) megallapitasaval, mely szerint a kérddives
adatfelmérésekre alapozott becslések inkabb eldrejelzések, mig a Google adatok
hasznalata jelenbecslésre alkalmas. Ugy vélem, hogy ezért hivatalos statisztikai becslés

céljara a Google adatok hasznalata elfogadhatobb a bizalmi indexekhez képest.

Az elmult években szdmos olyan tanulmany sziiletett, amely arra kereste a valaszt, hogy
az online adatok felhasznalasa javitja-e az dkonometriai modellek eldrejelzd képességét.
Ezek koziil a tanulméanyok koziil néhanyat emelek ki, amely a disszertacidé témajahoz

szorosabban kapcsolodik.

Choi és Varian (2009) azt a kutatasi kérdést tették fel, hogy segithetnek-e a Google
lekérdezések a gazdasagi aktivitas elOrejelzésében. Mivel a havi statisztikai adatok
késéssel allnak rendelkezésre, felmeriilt benniik, hogy a Google Trend napi, ill. heti

gyakorisagu adatai pontosithatjak a jelen idészakra vonatkozo eldrejelzéseket.

A szerzok részletesen bemutatjak a Google Trend adatokat. A Google Trend adatai nem
a lekérdezések mennyiségét takarjak egy adott keresési kifejezésre vonatkozdan, hanem
egy indexet. Ez a lekérdezési index a lekérdezések aranyat, megoszlasat mutatja: egy
adott foldrajzi régioban adott keresési kifejezés teljes lekérdezési mennyisége osztva az

adott régioban egy adott idépontban végzett 6sszes lekérdezés szamaval. A lekérdezések
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aranyat ezutan normalizaljak ugy, hogy 2004. januar 1-jei érték nulla legyen. A késobbi
idépontokban szereplé szamok jelzik a lekérdezés megoszlasanak a 2004. januar 1-jei

értékhez képesti szazalékos eltérését.

Choi és Varian kiskereskedelmi, autoipari, lakaspiaci és turisztikai adatok eldrejelzésének
finomitasara probaltak felhasznalni a Google Trend adatsorait az USA-ban. Vizsgalataik
soran az eldre jelezni kivant valtozok logaritmusanak értékére szezonalis AR modellt
illesztettek, amelyet kiegészitettek az adott valtozora vonatkozé Google Trend
lekérdezési indexszel. Ezt kovetden egy honapra eldrejelzést készitettek és kiszamitottak
az eldrejelzési hibat. Az eldérejelzési hibak abszolut értékeinek atlaga az atlagos abszolut
hiba (mean absolute error, MAE). Ugy talaltak, hogy a Google Trend lekérdezési indexet
is tartalmazo szezonalis AR modell abszoltt hibaja a legtobb honapban kisebb volt, mig
atlagos abszolut hibaja pedig a teljes eldrejelzési idészakban alacsonyabbnak bizonyult a

kiindul6 szezonalis AR modellhez képest.

Choi és Varian eredménye fontos mérfoldkdnek bizonyult. Kordbban a makrokonomiai
aggregatumok eldrejelzése soran Un. leading indikatorokat hasznaltak, tobbek kozott
lakossagi kérddives felmérésbdl szarmazd bizalmi indikéatorokat. Mind az amerikai
(Carroll et al. (1994)), mind a magyar fogyasztas (Vadas (2001), (2003)) elérejelzésére
talalunk bizalmi indikatorokat felhasznalé modelleket. Ugyanakkor az internet és az

okostelefonok elterjedése hatassal volt az elorejelzés soran felhasznalhat6 adatokra is.

Schmidt és Vosen (2009) az USA-ban az egyéni fogyasztas elérejelzése soran hasznaltak
fel Google Trend adatokat. Kutatasuk soran dsszehasonlitottak a Google Trend adatokat
felhasznald modelljiiket azzal a modellel, amely kérddives felmérésbdl szarmazo két
bizalmi indikatort (Michigan University’s Consumer Sentiment Index, Conference
Board’s Consumer Confidence Index) tartalmazott. Eredményiik alapjan a Google Trend
adatokat felhasznal6é modell sikeresebben jelzi elére a fogyasztas alakuldsat a kérddiven
alapulé indikatorokhoz képest. Azzal érveltek, hogy mig a bizalmi indikatorok a
fogyasztok koltekezési hajlandosagat (,,willingness to buy”) mérik, addig a Google Trend
adatok a fogyasztok kéltekezését eldkészitd lépéseit (,,preparatory steps to spend”).
(Schmidt és Vosen, 2009, p. 5)

Bér a fenti két tanulmény megirasakor az USA-ban és Nyugat-Eurdpaban az internet
penetracidja magasabb volt, mint Magyarorszagon, mégis érdekes kutatdsi témanak

bizonyult Téth és Hajdu (2012) szamara annak vizsgalata, hogy vajon 2012-ben érdemes-
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e felhasznalni Magyarorszagon a Google adatokat a haztartasi fogyasztas jelenbecslésére
(nowcasting)? A Google keresési adatok felhasznalasa azon a feltevésen alapul, hogy a
fogyaszto a vasarlas elott a Google-on keresést folytat, amely gyakorisaga kozvetleniil a
vasarlas el6tti idoben éri el a maximumat. Bar az internetes penetracio 2012-ben még
alacsony volt Magyarorszagon, mégis ugy talaltak, hogy az RMSE értékek alapjan
haztartasi fogyasztast megbecsiild, kizarolag autoregressziv tagokat tartalmazo
modellhez képest a Google adatok beépitése szignifikansan javitja a modell

magyarazoerejét.

Az altaluk felirt modell:

Ct = Po+ P1Ce—1 + . + BrCrpe + BiGi +ue (13)
ahol

C: anegyedéves fogyasztas,

G; ¢ a Google keresési kategoridinak (g4, g, -..; gn) Vektora,

k a késleltetések szama,

u; a hibatag,

t az aktualis negyedév,

p a magyarazé valtozok paramétere, ahol n értékei 0-tol k-ig terjednek.

A tanulmany eredménye alapjan a kérdéives vizsgalatok adatai, valamint a makromutatok
mellett a Google adatokat is érdemes figyelembe kell venni a fogyasztas jelenbecslésénél

még az alacsony penetracidval rendelkez6 orszagokban is.

Woo és Owen (2019) az USA-ban az egyéni fogyasztas becslésére hasznaltak fel a
Google Trend adatokat. A szerzok — Schmidt és Vosen (2009) eredményéhez hasonldéan
— arra a kovetkeztetésre jutottak, hogy a Google Trend adatokkal kibdvitett modellek

tovabbi informacidt nyljtanak a fogyasztas alakulasarol a bizalmi indikatorokon feliil.

Tobb tanulmany bizonyitja, hogy a Google adatok a fogyasztas mellett mas fontos valtozo
elérejelzése soran is hasznalhatok, mint példaul a munkanélkiiliségi rata (D’ Amuri és
Marcucci (2017)), az épitési engedélyek (Choble és Pincheira (2017)) és a jarmi
értékesitések (Nymand-Andersen és Pantelidis (2018)).
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Narita és Yin (2018) a fejlodo orszagok esetében vizsgaltak, hogy a Google Trend adatok
hasznalata mennyire képes lekiizdeni az informacidohianybdl eredd problémat. Kutatasuk
soran azt talaltdk, hogy a Google keresési adatok korrelalnak a makrogazdasagi
valtozokkal (pl. redl GDP, inflacio, tokearamlas). Az online keresési adatok modellben

torténd felhaszndlasa javitja a mintan kiviili elérejelzés teljesitményét.

Van Veldhuizen et al. (2016) arra jutott, hogy a jelzaloghitel keresési kifejezés 2004 ¢és
2015 kozotti idészakban Hollandidban szoros pozitiv kapcsolatban allt az adott havi
lakaspiaci tranzakcidok alakulasaval. Ugyanakkor Steegmans (2019) arra hivta fel a
figyelmet, hogy a Google adatokat kortiltekintden kell felhasznalni, mert szerinte a van
Veldhuizen et al. (2016) tanulményban a magas korrelacio a hibéas ok-okozati sszefliggés
¢s a mintavételi hiba ereddjeként adodik. Ezért az adatok felhasznalasa nagy

kortltekintést igényel.

Blazquez et al. (2019) azt vizsgalta, hogy a Valenciaba érkezd turistdk szamanak
elorejelzése soran sikerrel alkalmazhatok-e a Google Trend adatok, valamint a Wikipedia
oldalmegtekintések alakulasa. Tovabbi kutatasi kédésként meriilt fel az is, hogy ezek az
online adatok a hivatalos statisztikai adatokat kiegészithetik-e, esetleg helyettesithetik-e

egy gyorsbecslés soran.

Mivel napjainkban a legtobb utazast megeldzi egy online keresési folyamat (pl. szallas,
repiiléjegy foglalas, latnivalok elézetes feltérképezése), feltételezték, hogy az online
adatok javithatjak az alapmodell elérejelz6 képességét. A kiilonboz6 Wikipedia oldalakra
torténd kereséseket eloszor klasztereztek. A kutatasuk sordn 3 kiilonb6z0, magyarazo
valtozoval kiegészitett SARIMAX modellt alkottak az alap SARIMA modellhez képest.
Az els6é modell Google Trend adatokat tartalmazott, a masodik Wikipedia adatokat, mig
a harmadik mindkét tipusi online adatot. Eredményiik szerint mind a harom modell
eldrejelzd képessége jobbnak bizonyult az alapmodellhez képest az RMSE értékek
alapjan. Legjobban a harmadik modell teljesitett, mivel az alapmodell RMSE értékét
19%-kal tudta csokkenteni.

Ferrara ¢és Simoni (2019) azt vizsgéltak, hogy mennyire hasznos a Google adatok
hasznalata a GDP valds idejli gyorsbecslése (nowcasting) soran. Tanulmanyukban az
eur6ovezet GDP-je volt a vizsgalt valtozo. Mivel a célvaltozd és a Google adatok
gyakorisaga eltérd volt, bridge egyenletet irtak fel a modellalkotas soran. Eredményiik

alapjan az adott negyedév elsd honapjdban hasznosnak bizonyultak a Google adatok,
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mivel ekkor még nem dallnak rendelkezésre hivatalos becslésbdl szarmazd (havi)
informaciok. Amikor azonban a megfeleld makrogazdasagi adatokat publikaltak, a

modellben a Goole adatok magyarazo ereje az un. kemény adatok mellett csdkkent.

Gotz és Knetsch (2019) német GDP-t becsiilte hivatalos adatok és havi Google adatok
felhasznalasaval. Arra jutottak, hogy a Google adatok csak kismértékben javitjak a
modell magyarazoerejét a hivatalos adatok mellett. Azonban bizonyitékot talaltak arra,
hogy a Google adatok a kérd6éives adatok helyettesitéjeként szolgalhatnak. Erre jutott Li

(2016) is a kutatasa soran. Ugyanakkor az adatok eldzetes szelekcidja hasznos lehet.

A fenti tanulmanyok arra vildgitanak ra, hogy a hagyomanyos adatforrasok atalakulnak.
A hivatalos statisztikai becslések soran is érdemes lehet a kérddives adatfelvételek és az
adminisztrativ adatforrasok mellett online adatokat is felhasznalni, amelyek javitjak a

modellek eldrejelzd képességét.

2.4. Osszegzés
Ebben a fejezetben eldszor attekintettem a fogyasztdsra vonatkozo legfontosabb
kozgazdasagi elméleteket. Ismertettem, hogy milyen preferencidk befolyadsoljak az
egyéni fogyasztéi dontéseket, mivel ezek a preferencidk szamos, fogyasztasi tétel
indikatoranak kivalasztasa sordn szerepet jatszanak. Az aggregalt fogyasztast vizsgalo
makrodkondmiai elméletek ismerete fontos a kutatds szempontjabol, mivel a nemzeti

szdmlak rendszere mogott alapvetd kdzgazdasagi Osszefiiggések hizédnak meg.

A nemzeti szamldkban fogyasztas alatt tobbféle fogalmat érthetiink, ezért részletesen
bemutattam, hogy mit értiink az egyes definiciok alatt. Kiilondsen a hazai fogyasztas
tartossag szerinti kategoriainak tisztazasa fontos, mivel kutatasom ezeknek a tételeknek a
becslésére iranyul. A negyedéves fogyasztas becslés szamos orszagban szorosan kotédik
az éves becslés altal felhasznalt keretrendszerhez, ezért mind az éves, mind a negyedéves

fogyasztas becslésére vonatkoz6 EU tagallamaiban alkalmazott mddszertant ismertettem.

Amennyiben a fogyasztds negyedéves becslését egyfajta gyorsbecslésnek tekinthetjiik,
ami az éves adatok rendelkezése allasa utan igazodik a nagyobb informacids bazison
alapul6d becsiilt adathoz, akkor fontos a kiilonféle fogyasztast eldrejelzd modellek
ismerete. Bar a szakirodalomban ezek a modellek eldrejelzési és nem becslési céllal
késziilnek, mégis mind a felhasznalt adatokra, mind az alkalmazott modszerre vonatkozé

tulajdonsagaik fontos kiindulopontot jelentenek a sajat kutatas elvégzéséhez.
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3. A magyarorszagi fogyasztas negyedéves mérése

3.1. Adatok

A tartéssag szerinti vizsgalat alapjaul a COICOP 4 szamjegyen meglévd fogyasztasi
kiadasok iddsorai szolgaltak, mégpedig 2000. elsé negyedév és 2020. harmadik negyedév
kozotti idOszakra, folyd aron, el6z6 évi atlagaron és 2015. évi atlagaron. A negyedéves
becslés f6 adatforrasa a folyo aras kiskereskedelmi statisztika és a negyedéves HKEF
adatai voltak 2020-ig. A deflalashoz az el6z6 évi atlaga=100% tipust fogyasztoi arindex

COICOP 4 szamjegyti idésorai biztositottak a megfeleld arindexeket.

A kiskereskedelmi adatok arucsoport szerinti bontasban 2005. elsé negyedévétdl allnak
rendelkezésre folyo aron. Ez 42 id6sort jelent, amelybdl a becsléshez felhasznalt tételeket
az 5. tablazat mutatja be. A KSH a honlapjan a 2.2.1.4. (korabban 4.4.8.) A
kiskereskedelmi eladdsi forgalom fébb 4rucsoportonként megnevezésit STADAT
tablajaban publikalja az adatokat. (KSH (2021b)) A kordbbi iddészaki adatok a
Tajékoztatasi adatbazisbol tolthetdk le. Mivel a kiskereskedelmi adatok nem csupén a
haztartasok felé torténd értékesitéseket tartalmazzak, tovabba fogalmilag sem egyeznek
meg teljesen a COICOP 4 szdmjegyli csoportokkal, felhasznalasuk csak elézetes vizsgalat
utan lehetséges. A folyo aras idésor eldzd évi atlagaras adatdnak kiszamitdsdhoz a
kapcsoloddo COIOCOP 4 szamjegyli fogyasztoi arindexet hasznaltam fel, majd utana
lancolassal kaptam meg a 2005. évi atlagaras kiskereskedelmi adatot. A lancolas

moddszertanat a 3.2. Mddszer alfejezetben ismertetem részletesen.

Az arucsoportos kiskereskedelmi adatok részben adminisztrativ, részben kérddives
felmérésbol szarmaz6 adatnak tekinthetok. A 48/2013. NGM rendelet 1. melléklete
részletesen felsorolja, hogy milyen tevékenység esetében kotelezd a nyugtaadast online
pénztargép (OPG) hasznélataval teljesiteni. Mivel a gydgyszertarak, valamint a
TEAOR’08 szerinti 45.20 gépjarmii-javitasi, karbantartisi, a 45.32 szerinti
gépjarmualkatrész-Kiskereskedelmi, a 4540 szerinti motorkerékpar, -alkatrész
kereskedelmi, javitasi, a 47.1-47.7 és 47.91 kiskereskedelmi tevékenység is OPG
hasznalatara kotelezett, a kiskereskedelmi iizletek 6sszesen forgalmi adata a NAV-tol
atvett OPG adatok alapjan keriil meghatarozasra. Ugyanakkor az aggregalt, tizlethely

szerinti OPG adatok jelenleg nem megfeleldek az arucsoportos adatok meghatarozasara.
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5. tdbldzat: Arucsoportonként kiskereskedelmi adat és a kapcsolods fogyasztéi drindexek

Kiskereskedelmi adat arucsoportonként

Fogyasztéi arindex

Gépjarmiivasarlas 6sszesen

07.1.1 Személygépkocsi

] 07.2.1 Személyszallito jarmivek
Gépjarmiialkatrészek
alkatrészei és tartozékai
. 07.2.2. Uzemanyag és kendanyagok
Uzemanyag

személyszallito jarmiivekhez

Alkohol tartalmu italok

02.1 Szeszes italok

Alkoholmentes italok

01.2 Alkoholmentes italok

Dohanyaruk 02.2 Dohényaruk

Kavé 01.2.1 Kavé, tea és kakao
Elelmiszerek 01.1 Elelmiszerek
Gyogyszerek 06.1.1 Gyogyszerek

Gyogyaszati segédeszkozok

06.1.3 Gyogyaszati segédeszkozok és

készulékek

Kozmetikai és testapolasi cikkek

12.1.3. Egyéb testapolasi eszkozok és

termékek

Textil, ruhazat

03.1. Ruhézat 03.1.14 nélkiil

Labbeli és bordiszmi

03.2.1 Cip0 és labbeli

Butorok

05.1.1 Butorok és lakberendezési cikkek

Lakastextilia

05.2.0 Lakastextiliak

Tartos elektromos haztartasi gépek

05.3.1 Tartdés haztartasi gépek és

készulékek

Elektromos haztartasi kisgépek

05.3.2 Elektromos haztartasi kisgépek

Hiradastechnikai késziilékek

09.1.1 Hang és kép felvételére, rogzitésére

s visszajatszasara alkalmas késziilékek

Barkacs anyagok és felszerelések

5.5.1 Nagyobb barkacs- ¢és kerti

szerszamok, eszk6zok

Konyv, Gjsag, papiraru

09.5 Ujsag, konyv, papir és irdszer

Informacié feldolgozo berendezések

09.1.3 Informacio-feldolgozo

berendezések

Telefon

08.2 Telefon és egyéb hirk6z16 berendezés

Sport-, hobbi- és jatékszerek

09.3 Jatékok, hobbi- ¢és sportcikkek,
kertészkedés, hobbiallat (09.3.4.

allatorvosi szolgaltatas nélkiil)

Forras: sajat szerkesztés
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Az arucsoportokra vald bontds tovabbra is mintavételes adatgylijtésen alapul (1646
OSAP), ami azt jelenti, hogy a kiskereskedelmi és gépjarmii-kiskereskedelmi iizletek
Osszesen forgalmi adata a mintavételes adatgylijtésbdl szarmazo szazalékos megoszlas
alapjan van felosztva. Ez alol kivételt jelentenek a dohanyaruk, ami teljes egészében a
Nemzeti Dohanykereskedelmi Nonprofit Zrt-t6l atvett teljes korti adminisztrativ

dohanyforgalmi adatokon alapul. (KSH (2019a))

A hazai fogyasztasban a termékekre forditott kiadasok becsléséhez alapvetden az
arucsoportos kiskereskedelmi adatokat hasznaltam fel, amelyeket a 6-8. tablazatok
foglalnak Ossze tartossag szerinti bontasban. Kivételt jelent a villamos energia, gaz és
egy¢b tiizeldanyag dsszevont tétel, valamint a vizellatds. Az elsé esetben adminisztrativ
adatforrdsra tdmaszkodtam, a Magyar Energetikai és Kozmii-szabalyozasi Hivatal
(MEKH) honlapjan megtalalhaté havi foldgazmérleg statisztikajabol a belfoldi
felhasznalas, valamint az orszagos villamos energiafelhasznalas havi adataibol az 6sszes
felhasznalas adatot toltottem le. (MEKH (2021a), (2021b)) Az adatok a honlapon 2016-
tdl érhetdk el, a kordbbi évekre vonatkozo6 adatokat (2008-ig) a MEKH rendelkezésemre
bocsatotta. A gaz, ill. villamos energia felhasznalas idésoraibol 2015 év atlaga=100%
indexeket szamoltam, majd a két indexsort Osszestlyoztam, ahol a stulyok az éves

folydaras fogyasztasbol szarmazé 4.51 villamos energia és 4.52 géz adatok voltak.

A vizellatas esetében a kapcsolodo szakagazatnak (Viztermelés, -kezelés, -ellatas, 3600
TEAOR) az arbevételét hasznaltam fel, amelyet deflaltam a 4.4.1 vizellatas fogyasztoi
arindexével, majd lancolassal kiszamitottam a 2015. évi atlagaras idésor értékeit. Az adat
a Negyedéves teljesitménystatisztikai jelentésbél (2236 OSAP) szarmazik, a
tovabbiakban erre az adatgytijtésre STS-ként (short term statistics) hivatkozok.

A nem tartos javakra forditott kiadasokbol a 6. tablazatban lathatd mddon tiz homogén
csoportot képeztem, a tobbi tételt egyeb tételbe vontam Ossze folyd aron és el6zd évi
atlagaron, majd lancoléssal kiszamitottam a 2015. atlagérat. (Ezek a tételek kiilon-kiilon

nem ¢érik el a fogyasztas 1 %-at.)

A tartos javakra forditott kiaddsokat a 7. tablazat foglalja 6ssze. Itt arra torekedtem, hogy
minél kisebb legyen az egyéb kategoria, mivel ez a tétel kiemelt fontossdgl az Eurostat
részére torténd adatatadasnal. Rdadasul jol 1athatd a tablazatbol, hogy sokféle termékbol

all 6ssze, amelyek iddben nem feltétleniil mozognak egyiitt.
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A 8. tablazat a féltartds termékekre forditott kiadasokat mutatja be. Ez a kategoria

Osszességében kis stlyl, csupan a hazai fogyasztas 8%-at tette ki 2019-ben. Ugyanakkor

itt is torekedtem arra, hogy az egyéb kategoria minél kisebb tétel legyen.

6. tdbldzat: Nem tartos javakra forditott kiadasok indikatorai

78

Homogén Arany a Arany a teljes Indikator
COICOP 3/ tartossag szerinti hazai Indikator adatforrisinak
COICOP4 kategoriaban fogyasztasban megnevezése tiousa
csoport (2019) (2019) P
) ) adminisztrativ
01.1 Elelmiszerek 37,6% 14,7% Elelmiszerek adat, kérdo6ives
adatfelvétel
01.2 Alkoholmentes adminisztrativ
Alkoholmentes 6,5% 2,6% italok adat, kérdbives
italok adatfelvétel
, adminisztrativ
?éiik Szeszes 7,4% 2,9% Alk"hi‘t’;ga;talmu adat, kérdBives
adatfelvétel
02.2 Dohényéruk 9,6% 3,8% Dohényéruk admlgasazt”atw
3600 TEAOR kérdbives
, ires 0 o
04.4.1 Vizellatas 1,1% 0,4% Arbevétele adatfelvétel
04.5 Villamos . .,
energia, gaz ¢&s villany és gaz adminisztrativ
> 0 0 214
cayéb 10,1% 4,0% felhasznalas adat
Sy (MEKH)
tiizeldanyagok
06.1.1-2.
Gyogyszerek  ¢és adminisztrativ
egyéb 4,5% 1,7% Gyogyszerek adat, kérdoives
egészségligyi adatfelvétel
termékek
%7Z§nfan a & ) adminisztrativ
Kendan Z %)k 14,1% 5,5% Uzemanyag adat, kérdoives
jérmﬁvZkI%ez adatfelvétel
095 K,OHYY’ . e, adminisztrativ
W Sgg’ D o 1,2% 0,5% KOnyv, Usag, | 4t kérddives
gg’lk‘;.‘ﬁw onyv papit adatfelvétel
12.1.3. Egyéb Kozmetikai és adminisztrativ
testapolasi 2,8% 1,1% testapolasi adat, kérd6ives
termékek cikkek adatfelvétel
Modellbecslés 94,8% 37,3%
indikatorral
Egyéb tételek o o
modellbecslése 3,0% 1.2%
02.3 Kabitdszerek 2,2% 0,9% éves becslés/4 -
Nem o o
modellbecslés 2,2% 0,9%
Osszesen 100,0% 39,3%
Forras: sajat szerkesztés




7. tabldzat: Tartos javakra forditott kiadasok indikatorai

Arany a Arz’\py a
Homogén tartossa teljes Indikator
COICOP 5sag hazai Indikétor o
szerinti L , adatforrasanak
3/COICOP4 - fogyaszta megnevezése ,
csoport kategoriaban sban tipusa
(2019) (2019)
05.1.1 Butorok és Butorok és adminisztrativ
lakberendezési 17,2% 1,3% lakberendezési adat, kérdobives
cikkek cikkek adatfelvétel
05.3.1 Tartos Tartos elektromos adminisztrativ
haztartasi gépek és 17,5% 1,3% héztartési gépek adat, kérdoives
késziilékek adatfelvétel
06.1.3 Gyogyaszati Gvoaviszati adminisztrativ
segédeszkozok  és 2,5% 0,2% yogyaszat adat, kérdéives
késziilékek segédeszkozok adatfelvétel
adminisztrativ
07.1 Jarmiivasarlas 44,6% 3,3% Gépjarmiivasarlas adat, kérdodives
adatfelvétel
08.2 Telefon és Ir}f)lr?lz?iz’ié adminisztrativ
egyéb hirk6z16 4,6% 0,3% \ adat, kérdobives
; feldolgozd .
berendezés , adatfelvétel
berendezések
09.1.1 Hang és kép
felvételére, .. ,
rogzitésére és Hiradastechnikai adminisztrativ
. e . 8,2% 0,6% L s adat, kérdGives
visszajatszasara kesziilékek .
alkalmas adatfelvétel
késziilékek
09.1.3 Informacio- Informacid adminisztrativ
feldolgozo 2,4% 0,2% feldolgozo adat, kérddives
berendezések berendezések adatfelvétel
indikdtorral B1% | 7%

. . , , adminisztrativ
Egyéb t'etelek 1,3% 0,1% Barkacs anyflgok és adat, kérdGives
modellbecslése felszerelések ,

adatfelvétel
Osszesen 100,0% 7,2%

Forras: sajat szerkesztés
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8. tabldzat: Féltartos javakra forditott kiadasok indikatorai

. Arany a . .
Homogén L Arany a teljes o
COICOP tartossag hazai Indiktor Indikator
szerinti , . adatforrasanak
3/COICOP4 . fogyasztasban megnevezése ,
kategoriaban tipusa
csoport (2019) (2019)
, adminisztrativ
1] ,870 ,0% extil, ruhazat adat, kerdoives
?33'11 A neﬂﬁiﬁ";zat 31,8% 2,6% Textil, ruh dat, kérdéi
B adatfelvétel
s . , ., adminisztrativ
23'2é'bl 1a§)15(i) Sl 11,9% 1,0% {;jf(iiﬁ adat, kérdéives
4 adatfelvétel
0520 adminisztrativ
La.ke’;s textiliak 6,8% 0,6% Lakastextilia adat, kérdoives
adatfelvétel
3\5/.64.2ru11<{ aztartasi Elelmiszer, adminisztrativ
. déﬁ ok ’ & 6,2% 0,5% Alkohol tartalma adat, kérdoives
kony{mfelszerelés italok adatfelvétel
07.2.1 Gépjarmit-
Személyszallito e a.g:ggjz:;lés adminisztratiy
jarmitvek 6,1% 0,5% P) Sartas, | adat, kérdéives
L. . ACEA szerinti uj X
alkatrészei és 1 adatfelvétel
tartozékai szpmelygep—
jarmiivek
09.3 Jatékok,
hobbi- és
sportcikkek, adminisztrativ
kertészkedés, 24,6% 2% Sport-, hobbi-és | ¢ kérddives
hobbiallat (09.3.4. jatékszerek .
Allatorvosi adatfelvétel
szolgaltatas
nélkiil)
4761 teaor kérdoives
- 0 0
09.5.1 Konyv 3.3% 0,3% arbevétele adatfelvétel
Modellbecslés 0 0
indikatorral 90,8% 7,3%

, , adminisztrativ
Egyeb — tetelek | g5, 0,7%  Eleltromos | 1.1 Kérdsives
modellbecslése haztartasi kisgépek .

adatfelvétel
Osszesen 100,0% 8,0%

Forras: sajat szerkesztés
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A szolgaltatasokra forditott kiadasok becsléshez kiilonbozo adatokat gytijtdttem Ossze,
amelyeket a 9. tdblazat foglal Ossze. A tablazat adatforrdsaibdl elészor a kérddives
adatokat ismertetem, utana pedig az adminisztrativ adatforrasokat, végiil a Google Trend

adatokat.

A szallashely-szolgéltatas esetében a vendégéjszakdk szdmanak alakuldsat hasznaltam
fel, ami kérddives felmérésbol szarmazik. Az adatok szolgaltatoi gazdasagi szervezetek
altal tizleti céllal tizemeltetett szallashelyek (szalloda, panzio, kemping, tidiil6hely,
kozosségi tipusu szallashely), kivéve az egyéb szallashely szolgaltatd tevékenységet

végzék. (KSH (2016))

Az adatok a KSH honlapjan a 27. 2.1.13 (korabban 4.5.16.) szamu, A kereskedelmi
szallashelyeken eltoltott vendégéjszakak szallastipusonként megnevezésic STADAT
tablaban is elérhetdk 2016-t61 (KSH (2021c)), a kordbbi adatok a Téjékoztatasi
adatbazisbol letolthetok.

A kozlekedésre forditott kiadasok becsléséhez a kovetkezO, kérdbives felmérésekbol

szarmazo indikatorokat hasznaltam fel:

vasuti személyszallitas, utaskm (24.2.1.15. (korabban 4.6.15.) Belfoldi helykozi

személyszallitas kozlekedési modok szerint negyedévenként (KSH (2021d))

- kozati személyszallitas (autdbusz), utaskm (24.2.1.15. (korabban 4.6.15.) Belfoldi
helykodzi személyszallitas kozlekedési modok szerint negyedévenként (KSH
(2021d))

- légi személyszallitas, utas-kilométer (24.2.1.16. (korabban 4.6.16.) Nemzetkozi
helykozi személyszallitas kozlekedési modok szerint negyedévenként (KSH
(2021¢))

- vizi személyszallitas, utas-kilométer (24.2.1.16. (korabban 4.6.16.) Nemzetkozi
helykozi személyszallitas kozlekedési modok szerint negyedévenként (KSH
(2021e))

- helyi személyszallitds, utas-kilométer millio (24.2.1.14. (korabban 4.6.18.)

Helykozi személyszallitds kozlekedési modok szerint negyedévenként (KSH

(2021f1))

Az adatok 2016-t6l elérhetok a megnevezett STADAT tablakban a KSH honlapjan. Az
iddésorok korabbi adatait a KSH Turizmus- és szallitasstatisztikai osztalya bocsatotta

rendelkezésemre. Az adatokbdl fix bazisu indexeket szamoltam (2001 év atlaga=100%),
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majd Osszestlyoztam az éves folyd aras, COICOP 4 szamjegyli adatokbol szamitott

megoszlasokkal.
A megoszlasokat a kovetkezOképpen szamitottam ki minden évre:

07.3.1. Kotottpalyas személyszallitas / (07.3 Kozledés-07.3.5 Kombinalt

személyszallitas)

07.3.2 Kozuti személyszallitas / (07.3 Kozledés-07.3.5 Kombinalt személyszallitas)
07.3.3 Légi személyszallitas / (07.3 Kozledés-07.3.5 Kombinalt személyszallitas)
07.3.4 Vizi személyszallitas / (07.3 Kozledés-07.3.5 Kombindlt személyszallitas

07.3.6 Egyéb kozlekedési, szallitasi szolgaltatasok / (07.3 Kozledés-07.3.5 Kombinalt

személyszallitas

Az ily modon nyert stlyozott személyszallitasi indexet hasznaltam fel a kozlekedési

kiadasok becsléséhez.

A postai szolgaltatdsokra forditott kiadasok becsléséhez a felvett postai kiildemények
szamat (ezer db) hasznaltam fel. A mutatdo a 24.2.1.12. (korabban 4.7.5.) A posta
fontosabb teljesitményei belfoldi forgalomban negyedévenként c. STADAT tablaban
érhetd 2016-t61 kezd6dd iddsorban. (KSH (2021g)) Az iddsor kordbbi adatait a KSH

Turizmus- és szallitasstatisztikai osztalya bocsatotta rendelkezésemre.

A telefonalas és egyéb hirkozlési szolgaltatasok eldrejelzéséhez a mobilhaldzatokbol
kiindul6 beszélgetések 0Osszesen értékét millid percben kifejezve vélasztottam
indikatornak. Az adat elérheté a KSH honlapjan a 12.2.1.3. (korabban 4.7.3.) Mobil-
elofizetések és hivasok szama, mobil adatforgalom negyedévente c. STADAT tablaban
2016-t6l kezdddden. (KSH (2021h)) Az idésor korabbi adatait a KSH Kornyezeti és

informacio-statisztikai osztalya adta at.

A lakashoz kapcsolodd szolgaltatdsok (karbantartds, hulladékszallitds, egyéb
szolgaltatds) becsléséhez indikatornak a negyedéves nettd lakdsndvekményt
véalasztottam. A nettd lakdsndvekmény az Ujonnan épitett lakdsok szamanak és a
megszlnt lakasoknak a kiilonbsége, amely évkozi adatgyiijtésbdl szarmazik. Az adat
elérhet6 a KSH honlapjan a 18.2.1.5. (korabban2.3.5.) Lakéasépités, tdiiloépités,
lakasmegsziinés negyedévenként c. STADAT tablaban 2016-t6l kezdddden. (KSH

82



(20211)) Az iddsor korabbi adatait a KSH Lakésstatisztikai osztalya biztositotta

szamomra.

A szennyvizelvezetésnél abbol indultam ki, hogy a vizellatds és a szennyvizelvezetés
szoros kapcsolatban all, ezért magyarazod valtozonak a vizellatdsra forditott kiadas

elérejelezett értékét valasztottam.

A szocidlis ellatds egyrészrol a kisgyermekek bolcsddei, csaladi napkdziben torténd
elhelyezésére forditott kiaddsokat tartalmazza, madsrészrél az idések szocidlis
otthonokban vald ellatasanak téritési dijait. Mivel ez utobbi tétel a meghatarozo,
feltételeztem, hogy a halalozasi adatokkal kapcsolatban all, ezért a KSH 22.2.1.1. A
népmozgalom fébb adatai havonta c. STADAT tablajabol (KSH (2021j)) 2017-t6l
kezdddden letoltottem a haldlozasok szamat. Az idésort 2000-t6] kezdéddéen a KSH
Népesedési osztalya adta at szamomra. Az adatok részben kérddives, részben

adminisztrativ adatforrasokbdl szarmaznak.

Ugyanezt az adatot hasznaltam fel a 12.7 Mashova nem sorolt egyéb szolgaltatasok
becslésére is. Bar ez utobbi heterogén tétel, de egy nagyobb részt képviselnek beldle a

temetkezési szolgaltatasra forditott kiadasok.
A kovetkezOkben az adminisztrativ adatforrasokat ismertetem.

A Nemzeti Egészségbiztositasi Alapkezeld (NEAK) kozz¢ teszi a honlapjan a gyodgyito-
megeldzd ellatasok adatait. (NEAK (2021)) Az Alapdijak €s orszagosan Osszesitett
teljesitményadatok havi bontasban c. letolthetd tablazatbol az alapellatdsra vonatkozo
informaciok koziil a hdziorvosi esetszamot, mig a szakellatds adatai koziik az apolasi

napok szama mutatdt gytijtottem ki.

Az oktatasi kiadasok becsléséhez az 6vodai nevelésben €s a nappali oktatasban résztvevo
tanulok 1étszamat hasznéltam fel, amely elérhetd a KSH honlapjan a 23.1.1.4. (korabban
2.6.2) Az O6vodai nevelésben, iskolai oktatdsban részesiilok a nappali és a
felndttoktatasban, iskolaskorti népesség c. STADAT tablaban. (KSH (2021k)) Az aktudlis
negyedévre a megfeleld tanév sulyozott 1étszdm adata keriil, ahol a sulyok az egy fore
juté kormanyzati kiaddsok. Az ily moddon sulyozott 1étszdmbol fix bazisi indexet

szadmitottam, ahol a bazis a 2015. évi negyedéves adatok atlaga=100%.

Az adatok adminisztrativ adatok, mivel az oktatdsi intézményekre vonatkozolag az

Emberi Eréforrasok Minisztériuma, az Innovacids és Technologiai Minisztérium, illetve
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az Oktatasi Hivatal gy(ijt 6ssze informacidkat, amelyeket aztan a KSH Oktatasi, kulturalis
¢s iddéfelhasznalas-statisztikai osztdlya is atvesz. Az egy fore jutd kormanyzati kiadasok
szintén adminisztrativ adatforrasbdl szarmaznak, amelyet a KSH Kormanyzati- és

nonprofitszektor-szamlak osztalya szamit ki.

A korabban mar emlitett 48/2013 NGM rendelet 1. melléklete eldirja, hogy az 56.1 és
56.3 szerinti vendéglatasi (kivéve a mozg6 szolgaltatasnyujtasi), valamint az 55.1-55.3
szerinti szallashely-szolgaltatasi (kivéve a falusi széllashely-szolgaltatasi) tevékenység
esetében is kotelezd az OPG hasznalat. A vendéglatas forgalmanak, ill. volumenének
becslése —a kiskereskedelmi forgalomhoz hasonldan- a Kozponti Statisztikai Hivatalban
OPG adatokon alapul. (KSH (2019b)) Az éltalam felhasznalt index a vendéglatas fix
bazisu (2000 év atlaga=100%) indexe, ami jelen iddpontban adminisztrativ alapu adatnak
tekinthetd. A KSH honlapjan a 27.2.1.22. (korabban 4.5.23.) A vendéglatohelyek eladasi
forgalma havonta és kumulalva c. STADAT tabla 2016-t6l tartalmazza az €l6z6 év azonos
1d6szaka=100% nyers volumenindexeket. (KSH (20211)) Mivel a korabbi idésor nem
elérhetd a Tajékoztatasi adatbazisban, az idésort a KSH Turizmus- és szallitasstatisztikai
osztalya bocsatotta rendelkezésre. Mivel a vendéglatasra forditott fogyasztasi kiadasok
magukba foglaljdk a munkahelyi étkeztetést €s a tanulok étkeztetését is, masodik
magyarazo valtozonak az oktatasra forditott kiadasoknal ismertetett tanuldi 1étszamot

valasztottam.

A szerencsejatékra vonatkozd adatokat a Szerencsejaték Zrt. bocsatja a KSH
rendelkezésre aggregalt értékben a 1633 OSAP keretében, igy erre vonatkozdlag mar
rendelkezésre alltak az id6sorok, ugyanis a kordbbi modszertan is erre az adatforrasra és

nem a HKEF vonatkozo adatara timaszkodott.

Magyarorszagon jelenleg a bank-és biztositasfeliigyeletet a Magyar Nemzeti Bank
(MNB) latja el. A bank- és biztositasfeliigyeletektdl szarmazo adatok adminisztrativ
adatforrasnak tekinthetOk. A biztositds becsléséhez az élet ag megszolgalt dijbevételét
(viszontbiztositas nélkiil), valamint a jarmii biztositas €s a casco biztositds negyedéves
dijbevétel adatait toltottem le a biztositasi szektor iddsorai koziil. Az id6sorok évkozben
kumulalt értéket tartalmaznak, ezért eldszor kiszamitottam az adott negyedévre
vonatkoz6 értéket, majd a jarmii biztositas €s a casco iddsorok folyo aras adatait
Osszeadtam. Az el6z0 évi dras érték kiszamitasdhoz a 12.5 fogyasztéi arindexet

hasznaltam, majd lancolassal allitottam elé a 2015. évi referencia évi aras értéket mind
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az ¢letbiztositdas mind az Osszevont jarmiibiztositasra vonatkozolag. (MNB (2019),
(2021a))

A 12.6 Mashova nem sorolt pénziigyi szolgaltatasok egyik tétele az Un. pénziigyi
kozvetitoi szolgaltatasok kozvetett moédon mért dijat (FISIM) tartalmazza, amelyet az
MNB bocsat a KSH rendelkezésére. Masik alkotorésze az egyéb mashova nem sorolt
pénziigyi szolgaltatasok, amelyek tobbek kozott tartalmazzak a pénziigyi szervezeteknek,
a befektetési alapoknak, nyugdijalapoknak, brokereknek stb. fizetett jutalékokat. Ugy
gondoltam, hogy a 12.5. Biztositasra forditott kiadasok becslésénél hasznalt sulyozott
indikator megfeleld lehet ennél a tételnél is, de emellett mas potencialis indikatort is
talaltam. Az MNB atadja negyedévente a KSH részére a hitelintézeteknek ¢€s hitelintézeti
fioktelepeknek fizetett jutalék Osszegét, amely a legnagyobb tétel az elébb felsorolt
jutalékok kozott. Ezt az idosort a 12.6.2 COICOP eléz6 évi atlaga=100% fogyasztoi
arindexszel deflaltam, majd lancoléssal allitottam el6 a 2015. évi referencia aras idésort.

A 3.3.4 Szolgéltatasok szakaszban ismertetem majd, melyik bizonyult megfeleldnek.

Szamos tétel becsléséhez- egyéb indikator hianyaban- Google Trend adatokat is
felhasznaltam. A letoltésnél 2004-t0l kezdodo iddszakot valasztottam ki, ezért az
iddsorok havi gyakorisagban allnak rendelkezésre. Az adatok 0 és 100 kozotti értéket
vehetnek fel. Az elézetes vizsgalathoz sok iddsort gylijtottem Ossze, a végleges
modellekhez a kovetkezd keresési kifejezések eredményei keriiltek be: albérlet, uszoda,
jegymester, szinhaz, koncert, fesztival, mozi, fodrasz, csaladi napkozi, idések otthona,

utazasi iroda, allatorvos.

crer

un. jarulékbevallas keresetadatait is, amelyek 2017-t61 allnak rendelkezésre. A KSH altal
publikalt keresetstatisztikai adatok forrasa 2019-t6l a Nemzeti Ado- és Vamhivatalto
atvett jarulékbevallds, a koltségvetési szervezetek vonatkozasaban pedig a Magyar

Allamkincstar adminisztrativ nyilvantartasabol atvett adatok. (KSH, 2021m)
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9. tabldzat: Szolgdltatdsokra forditott kiaddsok indikdtorai

Arany a
Homogén vonatkozo Arany a teljes o
COICOP tartéssig hazai Indikator kT
3/COICOP4 szerinti fogyasztasban megnevezése adatlorrasana
csoport kategoriaban (2019) tipusa
(2019)
04.1 — Tényleges | 5 ooy 0,9% Google adat: | o pivatalos
lakbér albérlet
, lakasalloman Cyns
04.42  Hulladék- 0.6% 0.3% Y kérddives
elszallitas i . adatfelvétel
novekménye
04.4.3 Szennyviz- vizellatas
elvezetés 1.2% 0.5% elorejelzett értéke i
_ haziorvosi . ,
216152‘[515 Jarobeteg 3.9% 1,8% esetszAm admlgasa%(tratlv
(NEAK)
06.3 Korhazi apolasi napok adminisztrativ
szolgaltatasok 0,8% 0,3% szama (NEAK) adat
07.2.3
Személyszallito Gépjérmil- adminisztrativ
jarmiivek 1,9% 0,9% alkairészek adat, kérdéives
karbantartasa  ¢és adatfelvétel
javitasa
07.2.4
Személyszallito Génidrmi- adminisztrativ
jarmiivekkel 2,1% 1,0% alkgrészek adat, kérdéives
kapcsolatos egyéb adatfelvétel
szolgaltatasok
helyi
személyszallitas,
tavolsagi
07.3 Kozlekedési személyszallitas, e
\ 1ren s kotott palyas kérddives
€s szallitasi 3,6% 1,6% . e .
szolgaltatdsok szemelf{s;allltas, adatfelvétel
égi
személyszallitas
utas-kilométer
(KSH)
felvet levélpostai
08.1 Postai kiilldemények, kérdoives
szolgaltatas 0,04% 0,09% ezer db adatfelvétel
(KSH)
08.3 Telefonalas mobilhivasok Kkérdéives
¢s egyéb hirkozlési 5,8% 2,6% percben datfelvétel
szolgaltatas (KSH) adatielvete
09.3.5 Allatorvosi
o egy¢b 0,2% 0,1% Gpogle adat nem hivatalos
szolgaltatasok allatorvos
hobbiallatoknak
09.4.1 Sport- ¢és
srabadidds 2,4% 1,1% Googleadat: | oy hivatalos
. . uszoda
tevékenységekkel
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Arany a

Homogén vonatkozo Arany a teljes Indikator
COICOP tartossag hazai Indikator datforrasanak
3/COICOP4 szerinti fogyasztasban megnevezése adatiorrasana
csoport kategoriaban (2019) tipusa
(2019)
kapcsolatos
szolgaltatasok
Google adat:
09.4.2 Kulturalis jegymester, .
szolgaltatasok 2,6% 1.2% szinhaz, koncert, nem hivatalos
fesztival, mozi
096 ~ Szervezett | 1 4o 0,6% Google adal: | o 1 ivatalos
tarsutazas Utazasi iroda
10. Oktatas 3,8% 1.7% Sl’llyorzott’tanulc')i adminisztrativ
1étszam adat
vendéglatas dmini ,
11.1 Vendéglatas 16,6% 7,5% volumenindex | ACMIEAAY
(NAV, KSH) aca
112  Szallashely vendégejszakik kérdéives
szolgaltatas 3,7% 1,7% szama adatfelvétel
(KSH)
12.1.1  Fodrasz- Kozmetikai és adminisztrativ
szalonok ¢s mas testapolasi cikkek | adat, kérddives
testapolassal 1,7% 0,8% adatfelvétel
foglalkozo Google adat:
1étesitmények fodrasz nem hivatalos
Halalozasok
szama kérdodives
12.4. Szocialis adatfelvétel
ellatas 1.1% 0,5% Google adat:
csaladi napkozi, nem hivatalos
id6sek otthona
élet-agi
megszolgalt
dijbevétel, dminisztrati
12.5 Biztositas 2,9% 1,3% jarmibiztositas | mm(ljszt ratty
és casco aca
dijbevétel
(MNB)
élet-agi
1262 Egyéb megszolgdlt
mashova nem . dljbe.v étel, adminisztrativ
e 3,4% 1,6% jarmibiztositas
sorolt  pénziigyi , adat
szolgaltatasok ©8 Casco
dijbevétel
(MNB)
12.7 Mashova nem Halélozasok kérdéives
sorolt egyéb 0,9% 0,4% , ,
1oen szama adatfelvétel
szolgaltatasok
Modellbecslés 62,7% 28,4%
indikatorral
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Arany a

Homogén vonatkoz6 Arany a teljes Indikator
COICOP tartossag hazai Indikator adatforrasanak
3/COICOP4 szerinti fogyasztasban megnevezése tiousa
csoport kategoriaban (2019) P
(2019)
Lakéshoz
kapcsolodo 0,4% 0,1% -
szolgaltatdsok
Javitasok 0,4% 0,2% -
Egyéb tételek o o
modellbecslése 0,8% 0,3%
04.2 Imputalt 0 0 . kérdbives
lakbér 29,2% 13.2% UC modszer adatfelvétel
05.6.2 Haztartasi adminisztrativ
alkalmazottak 0,2% 0,1% éves becslés/4 adat
szolgaltatasai
09.4.3 . 2 1% 1.0% Szereréc;iej dtek adminisztrativ
Szerencsejatékok ’ ’ (KSH) adat
12.2 Prostitucio 1,8% 0,8% éves becslés/4
FISIM adminisztrativ

0, 0,
12.6.1 FISIM 3,3% 1,9% (MNB) adat
Nem o o
modellbecslés 36,5% 16,6%
Osszesen 100,0%0 45,3%

Forras: sajat szerkesztés

A tagorszagi metaadatok azt mutattak, hogy 2020-ban az Eurdpai Unid tobb tagorszaga

is felhasznalt a fogyasztas becsléséhez bankkartya adatokat (lasd 2.2.4. szakasz). Ugy

gondolom, hogy emiatt a bankkartya adatok felhasznalasi lehetdségét fontos

megvizsgalni. Az MNB honlapjardl letdltheté — a pénzforgalmi adatok koziil — a hazai

fizetési kartya elfogado-halozatban lebonyolitott tranzakciok dsszege. A hazai és kiilfoldi

kibocsatasu fizetési kartydval lebonyolitott tranzakciok kozil a vasarlasok és

készpénzfelvételek értékét vettem figyelembe, €s az Osszegét neveztem el ,,bankkartya”
adatnak. (MNB (2021b))
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10. dbra: A magyarorszagi fizetési kartya adatok és a hazai fogyasztas alakulasa 2014 és 2020 kozott

7 000 000
6 000 000
5000 000
-
£
é 4000 000
0
= 3000000
€
2 000 000
1 000 000 I
0
SO | O O V0 PR O 1 Y P P Y2 P 11 V2 1 11 VO 1 O 11 O A VA O | PO | | P AV
2014. 2015. 2016. 2017. 2018. 2019. 2020.
. Vasarlas I Készpénzfelvétel e Hazai fogyasztasi kiadas folyd aron

Forras: sajat szerkesztés KSH és MNB alapjan

A 10. dbran lathato, hogy a fizetési kartya tranzakcidk és a hazai fogyasztds foly6 aras
adata szorosan egyiittmozog, a koztiik szamitott korrelacié értéke 2014 ¢és 2020 kozott
0,988 volt.

Bér a fizetési kartya tranzakciok nincsenek szétbontva lakossagi és tizleti tranzakciokra,
mégis az lathato, hogy jelentds szintbeli eltérés van a hazai fogyasztas ¢és a fizetési kartya
tranzakciok kozott. Ennek a vizsgdlata nem képezi a dolgozatom targyat, azonban
véleményem szerint a kovetkez6 tényezdk jatszhatnak ebben szerepet, amelyet a 11. abra

is illusztral:

A hazai fogyasztas szdmos, specialis nemzeti szamlas tételt tartalmaz. Ilyenek példaul a
nem megfigyelt gazdasdghoz kapcsolodd tételek, mint a kabitdszerfogyasztas,
prostitucid, vagy az imputalt lakbér és a FISIM (lasd 2.2.1 A fogyasztas meghatarozasa a

nemzeti szamlékban c. szakaszt).

A hazai fogyasztasban megjelennek olyan tételek is, amelyek mogott nem fizetési

kartyaval végzett tranzakciok allnak, tobbek kozott a kovetkezok:

- A nyugdijasok kozel fele készpénzben kapja a nyugdijat, igy az 6 esetiikben a
nyugdijhoz nem kapcsolodik bankszdmla és bankkartya hasznalat.

- Eléfordul a haztartdsok egy részében, hogy bizonyos fogyasztasi tételeket (pl.
koziizemi dijak, gyermek iskolai étkezése, lakasfeltjitdshoz kotdédo tételek)

bankszamlarol torténd atutalassal vagy csoportos beszedési megbizassal teljesitik.
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Azok a készpénzes vasarlasok, amelyek forrdsa a nem megfigyelt gazdasagi

tevékenységbdl szarmazd jovedelem (pl. afacsalas).

11. dbra: A hazai fogyasztas és a fizetési kartya tranzakciok kozti kapesolat

Hazai fogyasztas

Imputalt lakbér
FISIM
Kabitdszer
Prostiticio

Egyéb
fogyasztasi
kiadasok

3.2. Modszer

Készpénzfelvétel fizetési
kartyaval ATM-bdl

Készpénz
Tranzakcid d
pénzigyi
teljesitése
l ' Bankkartyds
vasarlas

Bankszamlaral
atutalas, beszedési
megbizas

Utalvanyok,
egyéb kartyik

Egyeb

Forras: sajat szerkesztés

Nyugdij

Nem megfigyelt
gazdasag

Az adatok ismertetése utan a becslési modszert mutatom be. A 12. abra a becslés soran

alkalmazott modszert foglalja Gssze:

2
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12. abra: Becslési modszer

1. Adatelokészités

Input adat
folyo éron
Deflalas
fogyasztdi
arindexszel

Input adat clozd
¢vi atlagaron

Naturalia
vagy fix
béizisi
volumenindex
input adat

3. Eredmény

Fogyasztas tétel
folyo aron

Inflalas
fogyasztoi
arindexszel

Fogyasztas tétel elozo

Input iddsorok adatbéazisa

Lancolas .
évi atlagaron
Input adat
2015, évi dron
Lancolas
Fogyasztas tétel

Modellbecslés

2015. évi aron

Forras: sajat szerkesztés




A fenti abran lathato 1. Adatelokészités nevii blokk azt mutatja be, hogy a rendelkezésre
allo adatokon milyen 1épéseket sziikséges végrehajtani a becslés eldtt. Az el6zd
alfejezetben emlitettem, hogy a hazai fogyasztas tartossag becsléshez sziikséges idosorok
egy része lehet fix bazisi volumenindexsor (pl. vendéglatds volumenindexe), de
természetes mértékegységben eldalld adatok is lehetnek (pl. mobilhivasok szdma millio
percben vagy villamosenergia felhaszndlds gigawattoraban). Ez utobbi tipusu adatokbol
fix bazisu indexsort szamitottam. Az idésorok masik része folyod aron és el6zd évi
atlagaron allnak rendelkezésre. Az idOsorok referencia évi atlagaras értékei az un.

lancolas modszerével allithatok eld. A modszert részletesen ismerteti Anwar és Szokéné
Boros (2008).

A foly06 aras adatokbdl és az el6z6 évi atlagaras adatokbol a (14)-(16) képletekkel allithato

eld a 2015. évi atlagarra lancolt iddsor.
A 2015. referenciaév utani idosor a (14) képlettel hatarozhaté meg:

¢ Zg=1c0Pg '

4Ty cupl (9

copg = pyp
A képletben szerepld jelolések a kovetkezd valtozokat takarjak:
COpCtI : t év q negyedévének referencia évi atlagaras adata
COpCtI_l : t-1 év q negyedévének referencia évi atlagaras adata
pypfl . t év q negyedéveének el6zo évi atlagaras adata

cupg‘l ' t-1. év q negyedévének folyo aras adata

A 2015. referenciaév negyedéveinek 2015. évi atlagaras adata a (15) képlettel hatarozhatd

meg:
4 2015
2015 _ 2015 , 2q=1€uUpg
Copg > =DYPg  *Ta ——2o1s (15)

A 2015. referenciaév el6tti iddsor pedig a (16) képlet segitségével szamithato ki.

t+1_PYPG Lg=1cupg

t _
copt = co
Pq Pq pypitt Ye-10yD0§

(16)
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Az id6sorok 2015. évi atlagaras adatanak eldallitasa azért fontos, mert a becslés ennek az
idésornak az adott negyedévi értékére iranyul, amelybdl majd kiszamithaté a

volumenindex.

Negyedéves idésorok révén fontos a szezonalitas kezelése. Erre szamos megoldas létezik,
a fogyasztas idésorainak szezonalis kiigazitasat a JDemetra+ programmal végzik a KSH-

ban, amely a TRAMO-SEATS ecljarast alkalmazza.

Amennyiben a célvaltozd szezonalisan €s naptarhatassal kiigazitott és kiegyensulyozott
iddsor, akkor a magyardzo valtozok szezonalis igazitdsa is sziikséges. Ugyanakkor
szeretném hangsulyozni, hogy a nemzeti szamlak f6 publikaciés termékei a nyers

iddsorok, és nem a szezondlis igazitott adatok.

Tovébbi problémat jelent a szezonalis kiigazitdsban alkalmazott modell meghatarozasa,
kiilonos tekintettel az outlierek tipusanak meghatdrozasara. A COVID-19 jarvany
ravilagitott ennek a probléménak a fontossagara. A GDP esetében a 2020. masodik,
harmadik és negyedik negyedévi értéke 2021. marciusaban még additiv outliereknek volt
tekintve, mig 2021. majusdban ezek a negyedévek Un. transitory change tipusu outlierekre

lettek modositva. Az outlierek tipusanak megvaltoztatasa az idésor végi adatok jelentds

crer

ey

ezért gy dontdttem, hogy a modellekben a célvaltozd az adott fogyasztasi tétel nyers
iddsora, a magyarazo valtozo is nyers idosorként szerepel és a szezonalitdst dummy
valtozokkal (tovabbiakban Q1, Q2, Q3, Q4 jeloléseket alkalmazva) kezelem. Ezzel a
megoldassal a nyers, 2015. évi atlagaras adat becsiilhetd, €s a szezonalis kiigazitdsnal

alkalmazott modell nem befolyasolja a nyers adatokat.

A 2.3.2 szakaszban ismertettem a Google Trend adatok felhasznalasi lehetdségeit. Az
altalam legytijtott adatokat megvizsgalva arra jutottam, hogy mindenképp sziikséges az
adatok tisztitdsa. Ha az adott negyedéven beliil a havi iddsor a (0, 0, x), (0, x, 0) vagy (X,
0, 0) format vette fel, ahol x egy 0-tol kiilonbozd pozitiv érték, akkor az adott negyedévi
értékre x értéket vettem. Ha a negyedéven beliil a havi iddsor x, y, 0 értékeket vett fel
barmilyen kombinacidban, akkor a 0 értéket az x és y adat mértani atlagaval potoltam. A

havi adatokbol mértani atlaggal allitottam eld negyedéves idOsort. Az egyes idésorokat
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grafikonon is abrazoltam, és egy-egy honap kiugro értékeit a masik két honap mértani
atlagaval helyettesitettem. Erre legjobb példa az id6sek otthona kifejezés 2020. aprilisi
adata, amely valdsziniileg nem azért nétt meg rendkiviil, mert sokan kerestek ilyen
elhelyezési lehetdséget az id0s hozzatartozojuk szamara, hanem azért, mert a COVID-19
ebben a honapban az iddsek otthondban terjedt, és sokan kerestek erre a kifejezésre a

hiradasokban.

Mivel a Google adatok indexekként foghatok fel, alapvetdéen tobbféle megoldas
lehetséges a negyedévesitésiikre. Az egyik megoldés, hogy a modellben havi iddsorként
hasznaljuk fel, és olyan modellt illesztiink, ami kezeli a vegyes frekvenciat. A masik
modszer az, hogy harom iddsort képziink a havi adatokbol oly modon, hogy az elsd idésor
mindig a negyedév elsd honapjat, a masodik iddsor a negyedév masodik honapjat, mig a
harmadik idésor a negyedév utolsé honapjat tartalmazza. Végiil az is lehetséges, hogy a

harom havi értékbol mértani atlagot szamolunk, €s ez lesz a negyedéves érték.

A Google Trend adatok felhaszndldsa soran érdemes megvizsgalni a valtozok (keresési
kifejezések idOsorainak) faktorba torténd bevondsat. A faktoranalizis soran tobb
megfigyelt valtozo informacidtartalmat a koztiik 1évd kovarianciamatrix alapjan néhany
nem megfigyelt véltozoba siiritjiik 0ssze. Tegyiik fel, hogy x; (j = 1,2,...,p) olyan
indikator valtozok, amelyek i = 1, 2, ..., t megfigyeléssel rendelkeznek. A faktoranalizis
alapjan az indikator valtozok alakuldsat a faktorok magyarazzak. Ezek koziil az elsé m <
p szamu f (k = 1,2,...,m) faktor mindegyik indikdtor magyardzatdhoz hozzajarul,
ezért ezek a kozos faktorok. Az egyes indikatorokbdl meg nem magyarazott részt az
egyedi, u; (hiba) faktor képviseli. Adott standardizalt x; indikdtor esetében a modell a

kovetkez6 szerkezettel fejezhetd ki:
xj = ]1f1+/1]2f2+~-~+/11mfm+u](]= 1,2, ,p) (17)

ahol A az fj, kozos faktornak az x; valtozora vonatkozo faktorsulya. (Hajdu (2003, p.

362)) Az idésorokbdl készitett faktorok statikus faktorok, amelyeket EViews szoftverrel

allitottam eld.

A 12. 4dbran a 2. Modellalkotas blokk a modellkészités folyamatat illusztralja. A
célvaltozo az adott nemzeti szamlas fogyasztas tétel referencia atlagaras értéke, mig a

magyarazé valtozo6 vagy referencia atlagaras indikator vagy fix bazisu volumenindex.
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A becslések soran ARIMAX és MIDAS modelleket illesztettem. Az ARIMAX modell
olyan ARIMA modell, amely megenged egyéb exogén magyarazo valtozot a modellben.
E tipus mellett azért dontottem, mert j6 a rovid tava eldrejelzési képessége, masrészrol a
modell konnyen interpretalhatd, nem ,fekete doboz”. A MIDAS modell pedig jol
hasznalhato a havi gyakorisaghh magyarazé valtozok és a negyedéves gyakorisagl
iddsorok kozti kapcsolat modellezése soran. Az ARIMA (p, d, q) modell AR(p) és MA(q)
tagot tartalmaz, ahol az I(d) a differencialas fokat jelenti. (Box és Jenkins (1970, pp. 11-
12)) A legtobb iddsor esetében a d 0,1 vagy 2 értéket vesz fel. Az ARIMA modellben az
elérejelezni kivant valtozo (Y;) fligg a kordbbi késleltetett értékektdl, valamint az el6z6

id6északok véletlen tényezo6itdl (e;).

A p rendii autoregressziv modell, azaz az AR(p) a kovetkez6képp irhato fel Y; valtozora:
Yi=p1Yeia+t oo+t ppYe 6= Z?:l pjYi—j + € (18)
ahol p,, a koefficiens és €, a hibatag. (Box és Jenkins (1970, p. 9))

A q rendli mozgoatlagolasu modell a kovetkezd képlettel irhat6 fel:

Y, =016 1+ 66+ + 0.6 p+e =37 06 +€ (19)
ahol 6, a koefficiens és €, a hibatag. (Box és Jenkins (1970, p. 10))

A modellalkotas soran az un. Box-Jenkins modszert alkalmaztam, amelyet a 13. abra
mutat be. A modszert Box és Jenkins (1970) dolgozta ki. A mddszer csak olyan idésoron
alkalmazhatd, amely staciondrius. Ha ez nem teljesiil, akkor differencialassal
staciondriussd kell tenni az idésorokat. Minden iddésor esetében elvégeztem az
egyseggyok tesztet (Augmented Dickey Fuller tesztet), €s azt tapasztaltam, hogy az
egyszeri differencidlas megoldotta ezt a problémat. A Box-Jenkins mddszer négy
1épésbol all: a modell meghatdrozasa, a modell becslése, a modell diagnosztikai

ellendrzése €s a modellel torténd eldrejelzés.
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13. dbra: Box-Jenkins mddszer lépései

P Igen
: _ Staciondrius Modell
[dosor az iddsor? meghatirozas

Modell becslés

fferenciala Nem
Pifierencialas _ Megfeleld a - Modell
modell? modositasa

|

Elorejelzés

Forrés: sajat szerkesztés Box €s Jenkins (1970, p.19), Jose és Lal (2013, p. 30) alapjan

A modell meghatarozasa soran vizsgaltam a magyarazo6 valtozok t- statisztikait és a p-
értékeket. Akkor fogadtam el megfelel6 magyardzd véltozonak, ha a p-érték 0,050-nél
kisebb értéket vette fel. Kivételes esetben, ha méas magyarazo valtozo nem volt megfeleld,

a 0,100-nél kisebb értéket is elfogadtam.

A modell diagnosztikai ellendrzése sordn minden esetben vizsgaltam a reziduumok
alakulasat grafikon segitségével, amely segitett az outlierek azonositisaban. A
reziduumok normdlis eloszlasdt a Jarque-Bera teszttel ellendriztem, mig a
homoszkedaszticitdsait a Breusch-Pagan teszttel vizsgaltam. Az altalam felallitott
mindegyik modellre teljesiil, hogy a reziduumok normalis eloszlastak és

homoszkedasztikusak.

A Google Trend adatok felhasznalhatésaganak vizsgalata soran MIDAS modellt is
illesztettem az ARIMAX modell mellett. A MIDAS modell a kovetkez6 formaban irhato
fel:

Ve =XiB+ X356 Xg—r)/s "0, + € (20)
ahol y, az alacsonyabb gyakorisagn fiiggd valtozd, X,a magasabb gyakorisagu
magyarazo valtozok mintaja, 8, 6 pedig a paraméterek vektora, S pedig azt mutatja meg,

hogy az magasabb gyakorisagu idésornak hany értéke van az alacsonyabb gyakorisagu

1ddsor t periddusaban.
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A magasabb gyakorisagli idésornak az Osszegzésére vagy atlagolasara négy modszer
(Step, Almon (PDL), exponencialis Almon, Beta) koziil valaszthatunk. A modellezés

soran a Beta modszert hasznaltam, amely a kovetkez6 becslési format jelenti:

Ve =XiB+X0Zie A+ € (21)
, w?l_l(l—wi)az'l H
Ziy :(Zj? T (i + 03)X(t-1)/s (22)
= J

A (22) képletben k a késleltetések szamat jelenti, és w; a kovetkezOképp definialhato,
ahol & értéke 2,22¢™°.

5, i=0
w; =1i/(k=1), i=12 . k-1 (23)
1-6,i=k

A modellbecsléseket EViews szoftverrel végeztem, mert grafikus feliilete konnyen
kezelhetd, és segitségével mind az ARIMAX, mind a MIDAS modellek konnyen
illeszthetok.

A becslési eredményeket a 12. dbran a 3. Eredmények blokk mutatja be. A modellbecslés
eredményeképp az adott fogyasztasi tétel referencia évi atlagaras adata all eld. A lancolas
segitségével ebbdl kiszamithaté az el6z6 évi atlagaras érték. A megfeleld fogyasztoi
arindex segitségével az eldz6 évi atlagaras érték inflalasaval az adott fogyasztasi tétel
foly6 éras adata is eléallithatd. Ez azért fontos, mert a fogyasztés altételei csak folyd aron
¢s el6zo évi atlagaron additivak. Ahhoz, hogy egy nagyobb aggregatum (fogyasztas
tartossag szerinti kategoridi és a teljes hazai fogyasztds) volumenindexét ki lehessen
szamitani, el6szor folyd aron és el6zd évi atlagaron Ossze kell adni az alkoto tételeket,
majd a lancolas segitségével meg kell hatarozni az aggregatum referencia évi atlagaras
értékét. A legfontosabb aggregatum természetesen a teljes hazai fogyasztds, amely

novekedési liteme (volumenindexe) és folyd aras adata egyarant kiemelt jelentdséggel
bir.

3.3. Eredmények
A hazai fogyasztas tartossag szerinti becslése soran a legnehezebb feladatnak a becslés
szintjének optimalis megvalasztdsa bizonyult. A tagorszagi QNA Inventory-k alapjan
korébban lathattuk, hogy nincs egységes elfogadott, COICOP becslési szint a nemzetkozi
gyakorlatban. Mivel a hazai fogyasztas becslése a korabbi mddszertan alapjan COICOP
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4 szamjegyen tortént, az ettdl a részletezettségtdl vald ,,visszalépés™ elkeriilhetetlenné

valt.

Korabbi vizsgalatomban — Maténé Bella és RitzIné Kazimir (2020b) — arra kerestem a
valaszt, hogy a tartos, féltartos és nem tartds termékek aggregalt szintje elore jelezhetd-e
kiskereskedelmi forgalmi adatokkal. Ebben a kutatdsban sikeriilt a felsorolt hadrom
kategoriara egy-egy modellt felallitani. Ugy gondolom, hogy ezek az eldzetes

eredmények azért fontosak, mert un. direkt modellként szolgalnak.

Bér az IMF a 2.4.2 szakaszban ismertetett iranymutatdsa szerint keriilni kell azokat az
indikatorokat, amelyek csak multbeli trendek vagy statisztikai korrelacié miatt tlinnek
alkalmasnak, ennek ellenére ugy vélem, hogy érdemes a jarulékbevallasbol szarmazo
jovedelemadatokat is felhaszndlva direkt modelleket késziteni. Egyrészr6l a 2.1.2
szakaszban ismertetett kozgazdasagi Osszefiiggések is megvizsgalhatok a magyar
adatokon, masrészrdl a bottom-up modellek eredményeihez megfeleld validalasi adatként

szolgélhatnak.

A hivatalos statisztikai vélekedés szerint minél részletesebb egy becslés, annal pontosabb
eredményhez vezet. Ez az irdsban le nem fektetett megallapitas nincsen szdmszakilag
alatdmasztva, ezért véleményem szerint érdemes a direkt becslésbdl szarmazo
eredményeket Osszevetni a részletesebb becslésekbdl szdrmazo eredményekkel, hogy ezt

igazolni tudjuk.

A részletesebb becslési szint megvalasztasa sordn azt a f6 szabalyt kovettem a nem tartos
¢és a tartos termékeknél, hogy amelyik tétel éves szinten folyd aron az adott tartdssag
szerinti kategoria 1%-4anal kisebb, arra kiilon nem illesztettem modellt. Ezeket a ,kis”
vontam Ossze. A féltartos termékeknél és a szolgaltatasokndl ez a szabaly nem volt
minden esetben tarthatd. Az elébbinél azért nem, mert a kategdria sok kis sulyu tételbol
tevédik Ossze. A szolgaltatasok esetében pedig azért nem, mert rendkiviil heterogén
tevékenységek igénybevételét tartalmazza, amelyeket nem lehet 0sszevonni. Bar itt is

torekedtem arra, hogy lényeges, nagy sulyu fogyasztasi tételekre fokuszaljak.

Mindamellett egy hatranya van ennek a feltevésnek. Amennyiben egy jelenleg kis
fogyasztasi tétel a jovOben hangsulyossa valik, jelentésen megndhet a részaranya, akkor

annak idobeli visszavezetése sziikségessé valhat a jovoben az Egyéb kategorian beliil.
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Ugy vélem, hogy ez a hatrany kevésbé okoz nehézséget, mivel a fogyasztas szerkezete

iddben lassabban valtozik, ¢és az esetleges valtozasok korai iddpontban észlelhetok.

Tovabbi problémat jelentett, hogy a rendelkezésre all6 idésorok kiilonbozé idépontoktol
indultak, és toréseket tartalmaznak. Bar a fogyasztas idésorok 2000. év elsé negyedévétol
allnak rendelkezésre, 2012-ben egy modszertani valtas miatti torés lathatd. Ennek az az
oka, hogy az input-output tablak ett6l az idéponttol kezdve részletesebb termékbontasban
késziilnek. Emiatt igy dontottem, hogy a modellezés soran az iddszak kezdetének 2013
els6 negyedévét valasztom, még akkor is, ha ez a nagyban leroviditi az id6sorok hosszat.
Néhany esetben késébbi kezd6 idopontot kellett valasztanom, ha a 2013-as év outliernek

bizonyult.

A kovetkezokben eldszor az altalam felallitott bottom-up és direkt modelleket ismertetem
tartossdg szerinti bontdsban, majd ezt kovetden a modellekkel végzett becslések
eredményét mutatom be. Végiil a hazai fogyasztds és a fizetési kartya adatok kozti

kapcsolat elemzésére térek ra.
3.3.1. Nem tart6s javakra forditott kiadasok modelljei

Minden esetben a vizsgalt fogyasztasi tétel 2015. évi atlagaras dlog értékeire illesztettem
modellt, ezt a tovabbiakban mar nem jeldlom kiilon. Az arucsoportos kiskereskedelmi

forgalmi adatok esetében pedig a 2005. évi atlagaras adatok dlog értékét hasznaltam fel.

A 04.1.1 Vizellatas és a 04.5. Villamos-energia, gaz ¢és egyéb tiizel6-anyagok kivételével
minden nem tartds fogyasztasi tételnél a kapcsolddo kiskereskedelmi drucsoport forgalmi
adatat hasznaltam fel magyarazo6 valtozonak. A COICOP 01-es fécsoporton beliil kiilon
becsiiltem az élelmiszereket és az alkoholmentes italokat, mig a COICOP 02-es
focsoporton beliil a szeszes italokat €s a dohanyarukat. A kabitoszer fogyasztasra, amely
a COICOP 02.3 csoport, nem illesztettem modellt, mivel ez az illegéalis tevékenység
nagysaga éves szinten is nehezen mérhetd, itt egyszeriien a negyedéves becslés sordn az
éves érték negyedét vettem folyd aron. Ezzel a bontdssal 01 és a 02 fécsoport 2

szdmjegyes bontassal becsiilhetd.

A COICOP 09.5 Ujsag, papir, konyv és iroszer csoportbol a konyv féltartos termék, a
tobbi viszont nem tartés termék. Emiatt az Ujsag, folyéirat, egyéb nyomdai termékek,

valamint a papir, irdszer, rajzeszkoz tételeket Osszevontam. Magyardzo valtozonak a
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kiskereskedelmi forgalom koényv, ujsdg és papir forgalmi adata szignifikdnsnak

bizonyult.

A 04.1.1 Vizellatas el6rejelzése soran a TEAOR’08 szerinti 3600 szakagazat arbevétele,
mig a 04.5 Villamos-energia, gaz és egyéb tiizel6-anyagok modellezése soran a villamos-

energia és gazfogyasztas sulyozott indexe bizonyult szignifikdns magyarazé valtozonak.

A nem tartos termékek még tartalmaznak egyéb kisebb tételeket, amelyeket 6sszevontam
egy kategoriaba. Ezt az Egyéb nem tartos termékek tételt ugy hatdroztam meg, hogy a
nem tartds termékekre forditott kiaddsok értékébdl levontam az eldzdekben felsorolt
fogyasztasi tételek értékeit folyd aron ill. eldzd évi atlagaron. Ezt kdvetden a lancolas
modszerét felhasznalva szamitottam ki a 2015. évi atlagaras értéket, amelyre a modellt

illesztettem.
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10. tabldzat: Nem tartds javakra forditott kiaddsok bottom-up modelljei

Konst

Sor- . Idésor Magyarazé valtozo ARIMA Szezonailis dummy | Additiv outlierek
. COICOP kategoria kezdet ans
szam CZABLE | | oeff. neve koeff. | Tipus | koeff. | Negyedév | koeff. | Idészak | koeff.
. . . . i Q1 -0,146 2014Q1 | 0,084
1 01.1 Elelmiszerek 2014Q1 | 0,074 | Elelmiszerek forgalma 0,606 03 0154 2015Q1 | 0,061
. Q1 0,414
2 01.2 Alkoholmentes italok | 201301 | -0,138 | AAlkoholmentes italok | 4 5p) | _ Q2 0,319 | 201601 |-0,077
forgalma
Q3 -0,131
. . 2014Q2 | -0,105
3 02.1 Szeszes italok 2014Q1 | -0,102 | Szeszes italok forgalma | 1,368 | AR(1) |-0,985 | Q1 0,421 201404 | 0,080
i | 022 Dohiminak 200801 | -0,061 | Dohinyiruk forgalma (- | o o0 | AR() | 0355 8; 6‘3’7234 201303 | -0,156
' Y ’ 1) ’ MA(4) | 0,603 ’ 2014Q1 | --0,199
Q3 0,0974
o1 -0,777
T 3600 szakagazat i -0,475 2015Q4 | -0,128
5 04.1.1 Vizellatas 2014Q1 | 0,534 Arbevétele 0,611 | AR(1) | -0,865 83 0,833 201802 | -0138
04.5  Villamos-energia, Villamos energia €s gaz-
A , e ) L AR(3) |-0,267 | Q3 -0,440 i )
6 gaz és egyéb tiizelo- | 2008Q2 | -0,027 fogyaszte_ls sulyozott 0,273 AR(4) | 0,706 | Q4 0,560
anyagok volumenindexe
06.1.1 és 06.1.2. Q2 0,354
7 Gyogyszerek, gyogyaszati | 2014Q1 | -0,149 | Gyodgyszerek forgalma 0,945 | - Q3 -0,177 - -
termékek Q4 0,427
8 07.2.2 Uzemanyag 2014Q1 | -0,033 | Uzemanyag forgalom 0,803 | AR(2) | -0,802 | Q3 0,140 - -
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Sqr— COICOP kategéria ;d(j;otr K;nrft Magyarazé valtozo ARIMA Szezonalis dummy | Additiv outlierek
szam €20Ee | 1 oeff. neve koeff. | Tipus | koeff. | Negyedév | koeff. | Idészak | Koeff.
e, . ) Konyv, ujsadg, papir i Q2 0,734 i )
9 09.5 Ujsag, papir, iroszer | 2014Q1 | -0,374 forgalma 0,242 | AR(1) | -0,467 03 0.671
, T Kozmetikai és Q1 1,174
10 :ei;g’kefgzzgzli?;giom“ 2014Q1 | -0,130 | testapolési cikkek | 0,544 | - - Q2 0376 | - -
forgalma Q3 -0,236
Egyéb  nem  tartds Q1 0,796
11 gye 2015Q1 | 0,428 | - - AR(1) Q2 0,382 | 2019Q4 | 0,161
termékek 03 -0.493

Forrés: sajat szamitasok
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Osszefoglalva megallapithaté, hogy a 10. tiblazatban bemutatott egyenletekkel, ill. a mar
emlitett kabitoszerbecslés figyelembe vételével mért kiadasi tételek folyd aron a nem-
tartos javakra forditott kiaddsok 97,0%-at lefedik (2019-es arany). Ez azt jelenti, hogy a
nem-tartos javak értékének 94,8%-ahoz sikeriilt megfeleld indikatort talalni, 2,2%-a
nemzeti szamlas kiilonbecslésbdl szarmazik. Az Egyéb tétel 3,0%-ot tesz ki, amelyre
ARIMA modell illeszthetd.

A 10. tablazatban bemutatott bottom-up modellek mellett készitettem direkt becslést is a
nem tartds javakra forditott kiadasok becslésére. A 11. tdblazat olyan direkt modellt mutat
be, ahol a magyarazé valtozok kiskereskedelmi adatok, kiegészitve szezonalis dummy és

additiv outlier valtozokkal.

11. tabldzat: Nem tartds javakra felirt direkt modell kiskereskedelmi forgalmi adatokkal

Valtozok Koefficiens
Konstans 0,095
Elelmiszer forgalma 0,325
Uzemanyag -0,132
forgalma

Q1 -0,194
Q3 -0,171
2012Q2 -0,073
2013Q1 0,032

Forras: sajat szamitas

Megvizsgaltam, hogy van-e kapcsolat a jarulékbevallasbol szarmazo keresetadatokkal.
Arra az eredményre jutottam, hogy a fogyasztdi arindexszel deflalt keresetadatok egy
iddszakkal korabbi értéke szignifikdns magyaradz6 valtozo a nem tartds javakra forditott

kiadasokra felirt kozvetlen modellben. A modellt a 12. tadblazat mutatja be.

12. tdbldzat: Nem tartds javakra felirt direkt modell keresetadatokkal

Valtozok Koefficiens
Konstans 0,06
Bértomeg realértéke (-1) 0,208
Q1 -0,203
Q3 -0,146
Q4 0,079
AR(1) -0,619

Forras: sajat szamitas

Mindkét direkt modellben a valtozok 5%-0s szignifikancia szinten szignifikansak. Sajnos
a keresetadatok csak 2017-t61 allnak rendelkezésre, ezért ebben az esetben ez az
Osszefliggés még a jovoben vizsgalando.
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Osszefoglalasként elmondhatd, hogy ebben a szakaszban részletesen ismertettem a nem
tartos javakra forditott kiadasok bottom-up és direkt modelljeit. Ezt kovetden ratérek
tartos javakra forditott kiaddsok vizsgalatara, amely kiemelt fontossagu tétel a hazai

fogyasztasi tételek kozott.
3.3.2. Tartds javakra forditott kiadasok modelljei

A tartds javakra forditott kiadasok fontos kategoriat jelentenek a hazai fogyasztason beliil,
mérésiik negyedévente is torvényileg kotelezd. Ez a kategoria igen heterogén, tobb olyan
tételbdl all 6ssze, amely vagy COICOP 2, vagy COICOP 4 szamjegyen bizonyulnak
homogén termékkdrnek. Tobbek kozott tartalmaz butorokat, lakberendezési cikkeket,
tartds haztartasi gépeket, telefont, televizidt, szamitdogépeket, gépjarmiiveket. A tartos
javakra forditott kiaddsok modelljeiben {6 szignifikdns magyardzd valtozok a
kiskereskedelmi statisztika arucsoportos adatai. A kategoéria legnagyobb tétele a
jarmiivasarlasokra forditott kiadasok, amelyre két modellt is sikeriilt illesztenem, az
egyikben kiskereskedelmi adatok, mig a masikban adminisztrativ adatok, az ACEA

honlapjarol letoltott, 0j személygépjarmiivek adatainak felhasznalasaval.

Két fogyasztasi csoport eldrejelzése okozott problémat. Az egyik a 8.2 Telefon és egyéb
hirk6z16 berendezések, amelynél eldszor a telefon arucsoport kiskereskedelmi adatokat
probaltam felhasznalni, de az nem bizonyult szignifikansnak a 2013 elsé negyedévétol

kezdddd iddszakban, mivel a t-statisztikdja 0,888, a p-értéke 0,381 volt.

A 2.3.1 szakaszban ismertettem, hogy a fogyasztok adott termék arat nehezen tudjak
megitélni, ha csomagban torténik az értékesités. Szamos fogyasztd6 a szolgaltatotol
vasarol hiiségnyilatkozattal 0j késziiléket, ahol az drazési politikatol fiiggéen nehéz
elkiiloniteni a szdmlan az egyes tételeket. Ha még az egyén szintjén lehetséges is lenne a
tételek szétbontasa, aggregalt szinten ez szamos nehézségbe titkdzhet. A kiskereskedelmi
adatok alapvetéen a szolgaltatok megkérdezésén alapuld kérddives felmérésbol
szdrmaznak, ahol a kérdéiv tartalmaz kérdést arra vonatkozolag, hogy az arbevétel
mekkora része szdrmazik telefonkésziilékek értékesitésébdl. Mivel idészakonként a
szolgaltatok mas-mas &razasi €és szamlazasi politikdt folytatnak (a szamlan vagy
megjelenik kiilon tételként a telefonkésziilék részletfizetése vagy nem), a kérddives
adatok sajnos nem tekinthetdk idoben homogénnek. Tovabb neheziti a becslést, hogy

ennél a tételnél a lakossagi és vallalati céli értékesités aranya idében nem feltétleniil
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stabil. Ezek a tényezOk okozhatjak a HKEF és a kiskereskedelmi adatok kozti eltéré

tendenciat.

Mivel nemcsak a telekommunikacios cégek értékesitenek mobiltelefonokat
hiiségnyilatkozatokkal, hanem sokan vesznek telefont egyéb internetes platformokon is,
ugy gondoltam, érdemes megvizsgalni a Google Trend adatokat is. Vizsgalatom szerint
a mobiltelefon keresési kifejezés idésora nem bizonyult szignifikans magyarazo

valtozonak.

Végiil azt az Osszefiiggést vizsgaltam meg az adatokon, hogy az informacié feldolgozé
eszkozok egy idbészakkal korabbi értéke szignifikansan magyarazza-e a telefonokra
forditott kiadasokat. Az eredmények azt igazoltak, hogy a telefonra és az informacid

feldolgozo eszkozokre forditott kiadasok kozott szoros kapcsolat van.

A tartés termékek tobbi tételét kénytelen voltam Osszevonni Egyéb tartds termékek
kategoriaban, amely tobbek kozott nagyobb barkacs- és kerti szerszamokat, eszkdzoket,
szOnyegeket, padloburkold anyagokat, valamint szabadid6és tevékenységet szolgalo tartds
termékeket tartalmaz. Ennek az volt az oka, hogy kiilon-kiilon nem taldltam szignifikdns
kapcsolatot az adott fogyasztasi tételek és a kapcsolodo kiskereskedelmi arucsoportos
adatok kozott. Ugyanakkor az altalam 6sszevont Egyéb tartds termék csoportra felirt
modellben a barkacs anyagok ¢s felszerelések arucsoport kiskereskedelmi forgalom érték

szignifikdns magyarazé valtozonak bizonyult.

Ez valoszinlileg azért lehet, mert a barkacsaruhdzak kinalata egyarant tartalmaz tartos
barkacsgépeket, padloburkold anyagokat és kiiltéri szabadidds tevékenységet szolgald
termékeket, igy feltehetden a kiskereskedelmi kérddives felmérésbdl szarmazo arbevétel
megbontas nem azonos a HKEF adatok szerinti megbontassal. Mivel a koefficiense
negativ, arra kovetkeztetek, hogy a barkacs anyagok és felszerelések arucsoport az Egyéb

tartos termékek kategdridba sorolt tobbi tétellel helyettesitési kapcsolatban all.

A 13. tablazatban ismertetett egyenletek a tartds javakra forditott kiadasok 100%-at
lefedik. A tartds javak homogén kategoridra illesztett modellek a tartos javak 97%-at
teszik ki a 2019-es folyo aras adatok alapjan. Az Egyéb tartos termékek kategoria a 2019-

es aranyok alapjan 3,0%-ot tesz ki, amelyhez szintén sikertilt talalni magyarazoé valtozot.
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13. tabldzat: Tartds javakra forditott kiaddsok bottom-up modelljei

Sor- . Idésor | Konstans Magyarazé valtozo ARIMA Szezonalis dummy | Additiv outlierek
. COICOP kategoria kezdet Koeff
Szam ezaete O€tT. neve koeff. | Tipus | koeff. | Negyedév | koeff. | Idészak | koeff.
, , Q1 -0,159
1 05.1.1. Buto?".k °s 2013Q1 | 0,159 Butorok forgalma 0,673 |- - Q2 -0,070 2017Q2 | 0,128
lakberendezési cikkek Q3 -0.406
_— - . Q1 -1,111 2013Q4 | -0,164
o | 9331 Tartos hdztartisi | 55550 | ggpq | Tartes - clektomos | 657 | AR(1) | 0630 | Q2 0,439 | 2015Q1 | -0,088
gépek és késziilékek haztartasi gépek Q3 -0.903 2016Q2 | 0,077
3 07.1 Jarmiivasarlas 2013Q1 | -0,053 Jarmiivek forgalma 0,986 | - - 8; ?0361782 381;81 81%
w1 ) ACEA - 0j AR(1) | -0,396 Q1 0,336 i i
4 07.1 Jarmiivasarlas 2008Q1 | -0,129 személygépkocsik 0,434 MA(4) | 0.357 Q3 0.192
06.1.3. Gyogyaszati Gyogyaszati o 1441
5 segédeszkozok és | 2014Q1 | -0,283 segédeszkozok 0,517 | AR(2) | -0,699 03 _6 269 - -
késziilék forgalma ’
, , Informacid-feldolgozo
08.2 Telefon és egyéb . ) i Q1 --1,141 ) i
6 hirkéz16 berendezés 2013Q1 | 0,286 E)ir)endezesek forgalma | 0,598 Q3 0,367
09.1.1 Hang ¢és kép
felvételére, rogzitésére ) Hiradastechnikai i Q2 1,407 2019Q2 | 0,101
T les  visszajatszasara | 2013QL | 0402 ilekek forgalma | 108 | AR() | -0.636 | ~q 0168 | 202002 |0.085
alkalmas késziilékek
09.1.3 Informacio- Informacio-feldolgozo i Q1 -0,907
8 feldolgozd berendezések 2013Q1 10,701 berendezések forgalma 0,609 | AR(1) | -0,856 Q2 -1,841 2013Q2 10,238
Barkacs anyagok és Q1 0,074
9 Egyéb tartds javak 2013Q1 | 0,102  anyag -0,743 | AR(1) | -0,606 Q2 0,088 - -
felszerelések forgalma Q3 -0.499

Forras: sajat szdmitasok
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A tartés javakra forditott kiaddsokra direkt modellt is illesztettem. Az elsé modell
kiskereskedelmi forgalmi adatokat tartalmaz magyarazé valtozokként, mig a masodik

modell a jarulékbevallasbol szarmazo keresetadatokat hasznalja fel.

A 14. tablazatban bemutatott direkt modellben szignifikdns magyarazé valtozonak
bizonyult az ACEA szerinti 0j, regisztralt személygépkocsik adata, a hiradastechnikai
eszk6zok és a telefon kiskereskedelmi forgalmi adata. Az illesztett modell mint4janak

kezd6 id6épontja 2008. elsé negyedéve.

14. tabldzat: Tartds javakra forditott kiaddsok direkt modellje kiskereskedelmi forgalmi adatokkal

Valtozok Koefficiens
Konstans 0,015
ACEA - 0,257
Személygépkocsik

Hiradastechnikai 0,059
eszkozok

kiskereskedelmi

forgalma

Telefon 0,312
kiskereskedelmi

forgalma

AR(1) -0,626
AR(2) -0,352

Forras: sajat szamitas

Megvizsgaltam, hogy van-e kapcsolat a tartds javakra forditott kiadasok és a
jarulékbevallasbol szarmazo keresetadatok kozott. Arra az eredményre jutottam, hogy a
fogyasztoi arindexszel deflalt keresetadatok ot iddszakkal korabbi értéke szignifikans
magyarazo valtozo a nem tartos javakra forditott kiadasokra felirt kozvetlen modellben.
A modellt a 15. tablazat mutatja be. Bar az id6sor még rendkiviil rovid a késleltetett érték
miatt, azért érdekes kérdéseket vet fel, hogy a bértomeg realértékének korabbi iddszaki
értékének koefficiense negativ eldjelii. Ez azt jelenti, hogy a bértomeg (realértékben)

novekedésével csokken a tartds javakra forditott kiaddsok volumene.

15. tdbldzat: Tartds javakra forditott kiaddsok direkt modellje keresetadatokkal

Valtozok Koefficiens
Konstans 0,144
Bértomeg realértéke (-5) -1,109
Q1 -0,148
Q3 -0,122

Forras: sajat szamitas
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Ez az eredmény kozvetve azt mutatja, hogy a tartos javakra forditott kiadasok esetében
mas szempontok is szerepet jatszanak, ahogy azt a 2.1.2. Aggregalt fogyasztas
szakaszban ismertettem. Ilyen befolyasold tényezok lehetnek a megtakaritas és a vagyon

alakulasa, a hitelfelvételi lehetdségek és egyéb pszicholdgiai szempontok.

Osszefoglalasként elmondhato, hogy ebben a szakaszban részletesen ismertettem a tartos
javakra forditott kiadasokra illesztett bottom-up és direkt modelleket. Ezt kdvetden
ratérek féltartos javakra forditott kiaddsok vizsgalatara. Bar ez a tétel kis sulyu a teljes

fogyasztason beliil, a heterogenitas miatt ennek a tételnek a vizsgalata is fontos.
3.3.3. Fé¢ltartos javakra forditott kiadasok modelljei

A féltartos termékek kis sulyt képviselnek a fogyasztason beliil, 2019-ben 8%-0s volt ez
az arany. Ebbe a kategoridba tartoznak tobbek kozott a ruhdzati cikkek, cipdk,
lakéstextiliak, konyhai felszerelések, kisebb hdztartasi gépek, gépjarmii alkatrészek,

jatékok, sport-és hobbitermékek, valamint a konyvek.

A COICOP 03.1. csoport harom alcsoportja ruhazati terméket takar, a csoporton beliil
csupan a 03.1.4. takar szolgaltatasi tevékenységet, a ruhdzat javitasat, tisztitasat,
kolcsonzeését. Ezért a harom csoport egyiittes 0sszegére illesztettem modellt a 16. tablazat

1. sora szerint.

A COICOP 05.4 haztartasi iivegaru, edények és konyhafelszerelés fogyasztasi tételnél
nem taldltam olyan kiskereskedelmi adatot, amely ehhez a tételhez egyértelmiien
hozzarendelhet6 lett volna. Itt abbodl a feltevésbdl indultam ki, hogy haztartasi tivegaru,
edények és konyhafelszerelés, valamin az élelmiszervasarlas kozott kapcsolat all fenn a
f6z¢és, ill. bef6zés miatt. Nyilvan van egy természetes elhasznalodas, ha tobbet f6ziink,
akkor a kapcsolddo edényeket is elébb kell cserélni. Tovabba feltételeztem, hogy a
haztartasi tivegaru tovabbi része (poharak) az italokhoz kithetdek. Azt tapasztaltam, hogy
a 16. tablazat 4. sordban lathaté modellben az ¢élelmiszerekre forditott kiaddsok harom
iddszakkal korabbi értéke mig az alkoholfogyasztasra koltott kiadasok egy iddszakkal

koréabbi értéke szignifikansnak bizonyult, ami aldtdmasztja a feltevésemet.

A személyszallitd gépjarmiivek alkatrészeire forditott kiadasok (COICOP 07.2.1.)
modellezése soran a kiskereskedelmi adatok koziil a gépjarmuialkatrészek forgalma
(6nmagaban csak 10 %-0s szignifikancia szinten) bizonyult szignifikansnak a vizsgalt

idoszakban. Ezért tovabbi magyardzo valtoz6 bevonasa volt sziikséges. Abbol a
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feltevésbdl indultam ki, hogy a gépjarmiivasarlasok korabbi értékei kapcsolatban
allhatnak a késobbi javitdsokhoz felhasznalt gépjarmiialkatrészek alakulasaval. A
gépjarmiivasarlasok 7 idészakkal korabbi értéke szignifikdns magyardzo valtozonak
bizonyult (lasd 16. tablazat 5. sor). Az 1) személygépkocsik ACEA szerinti regisztralt
adatanak szintén 7 id6szakkal korabbi értéke is megfeleld tovabbi indikatornak bizonyult

(lasd 16. tablazat 6. sor).

A COCIOCP 09.3 Jatékok, hobbi- ¢s sportcikkek, kertészkedés, hobbiallat (09.3.4.
allatorvosi szolgaltatas nélkiil) alcsoport modellezése soran magyarazo valtozoként a
sport-, hobbi- és jatékszerek arucsoport kiskereskedelmi forgalom értékét (sport)

hasznaltam fel magyarazé valtozoként (lasd 16. tablazat 7. sor).
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16. tdbldzat: Féltartds javakra forditott kiaddsok bottom-up modelljei

Kons-

Sor- . Idésor Magyarazé valtozo ARIMA Szezonalis dummy Additiv outlierek
, COICOP kategoria kezdet tans
Szam CZ0CTe | oeff. neve koeff. | Tipus | koeff. | Negyedév | koeff. | Idészak | Koeff.
. Q1 -0,195
g | 931 Ruhizaticikkek 2013Q1 | 0,022 | Ruhézat forgalma 0948 | AR(L) |-0482 | Q2 0165 | - .
(javitas nélkiil)
Q3 -0,069
03.2 Cipé és egyéb labbeli ] o ] Q1 0,962 ] ]
2 (avitas nélkiil) 2014Q1 | -0,195 Labbelik forgalma 1,099 | AR(3) | -0,650 Q2 0,179
o o AR(1) [-0291 |Q2 -0,337 ] ]
3 05.2 Lakastextiliak 2013Q1 | 0,310 Lakéastextilidk forgalma 1,204 AR(4) | 0,605 03 -0.939
054 Haztartdsi tivegaru, o | 2,452 Q1 -1,951 2014Q1 | 0,351
4 | edények és | 2014Q1 | 1208 | plormiseerek forgalma ( (3%) i i Q2 0979 | 2015Q2 | 0,133
konyhafelszerelések g 1,374 Q3 -2,040 2019Q1 | 0,249
. 17 Gépjarmualkatrészek 0,268 2013Q1 | -0,176
5 OZ'2.;,11rmﬁvekszfgfrléysszzghto 2013Q1 | 0,038 | forgalma, ; : 8§ (—)6356(?6 2015Q1 | -0,247
E°P) Gépjarmiivek forgalma (-7) | 1,062 ’ 2016Q3 | 0,209
Gépjarmii-alkatrészek 0.279
6 07.2.1 Személyszdllitd | 501501 | o5 | forgaima, ’ ] ] Q2 0,560 2015Q1 | -0,174
gépjarmiivek alkatrészei ’ ACEA -Uj 0638 Q3 -0,408 2017Q1 | 0,183
Személygépkocsik (-7) '
09.3 Jatékok, hobbi- ¢&s ] o 2013Q4 | 0,131
7 sportcikkek  (allatorvosi | 2013Q1 | -0,086 f(froglr’gbb' & jatekszerek | 5 g7g | - 8% (-)645514 2014Q3 | 0,121
szolgaltatas nélkiil) g ' 2020Q3 | -0,287
) 4761 konyv- 2016Q4 | 0,158
8 09.5.1 Konyv 2013Q1 | 0,181 | i orolem drbevarale | 0419 | AR() | -0,956 | Q3 0,750 201701 | 0,167
Haztartasi kisgépek AR(1) | -0,760
9 Egyéb féltartos termékek | 2005Q1 | 0,066 | ¢ 7 EPK 10,415 | AR(2) |-0519 | Q2 -0,271 - -
g AR(3) | -0,652

Forras: sajat szamitasok
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Utols6 homogén tételként a COICOP 09.5.1. Konyv tételt vizsgaltam meg. Mar a nem
tartos termékeknél emlitettem, hogy a kiskereskedelmi forgalom 6sszevontan tartalmazza
a konyvekre, jsdgokra €s papirarura vonatkozd kiadasokat. Ez a magyardzo valtozo
szignifikansnak bizonyul az ujsagok és papiraruk elérejelzése soran (lasd 9. tablazat 10.
sor), ugyanakkor a konyvekre forditott kiadasok eldrejelzése sordn mar nem bizonyult

szignifikans valtozonak.

A konyvekre forditott kiadasok elSrejelzésére soran ezért a 4761 TEAOR (kényv-

kiskereskedelem) teljeskoriisitett arbevételét hasznaltam fel magyardzo valtozoként.

A féltartds termékek tobbi tételét egy egyéb tételbe 6sszevontam, amelyek tobbek kozott
tartalmaznak elektromos haztartasi kisgépeket, kisebb barkacseszkdzoket és kerti
szerszamokat, elektromos testapolasi eszkozoket. Emiatt a kiskereskedelmi forgalom
haztartési kisgépek értékét hasznaltam fel magyardzo valtozonak (lasd 16. tablazat 9. sor).
Ennél a tételnél az id6sort 2005. elsé negyedévétdl kezdve vettem figyelembe, mivel az

Osszefiiggés a hosszabb iddsoron is fenndllt a két valtozo kozott.

Osszefoglalva megéllapithatd, hogy a 16. tablazatban lathatd egyenletek a féltartds
javakra forditott kiadasok 100%-at lefedik. A féltartds javak homogén kategoridra
illesztett modellek a féltartos javak 90,8%-at teszik ki a 2019-es folyo aras adatok alapjan.
Az Egyéb kategoria a 2019-es aranyok alapjan 9,2%-ot tesz ki, amelyhez szintén sikertilt

talalni magyarazo valtozot.

17. tabldzat: Féltartds javakra forditott kiaddsok direkt modellje kiskereskedelmi forgalmi adattal

Valtozok Koefficiens
Konstans 0,173
Textil 0,300
kiskereskedelmi

forgalma

Q1 -0,424
Q2 0,083
Q3 -0,293
AR(1) -0,683
2020Q1 -0,069

Forras: sajat szamitas

A 16. tablazatban bemutatott bottom-up modellek mellett készitettem direkt becslést is a
nem tartos javakra forditott kiadasok becslésére. A 17. tablazat egy olyan direkt modellt
mutat be, ahol a magyaraz6 valtozok kiskereskedelmi adatok, kiegészitve szezonalis

dummy és additiv outlier valtozokkal.
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Megvizsgaltam, hogy a féltartdés javakra forditott kiaddsok kapcsolatban allnak-e a
jarulékbevallasbol szarmazd keresetadatokkal. Arra az eredményre jutottam, hogy a
fogyasztoi arindexszel deflalt keresetadatok azonos idoszaki értéke szignifikans
magyarazo valtozoé a féltartos javakra forditott kiadasokra felirt kozvetlen modellben. A

modellt a 18. tablazat mutatja be.

18. tablazat: Féltartds javakra forditott kiaddsok direkt modellje keresetadatokkal

Valtozok Koefficiens

Konstans 0,220
Bértomeg redlértéke 0,210
Q1 -0,598
Q2 0,076
Q3 -0,322
2020Q2 -0,101

Forras: sajat szamitas

Az eredmény szerint a bértomeg realértékének ndvekedésével egyiitt ndvekszik a féltartos

javakra forditott kiadasok volumene is.

Osszefoglalasként elmondhatd, hogy ebben a szakaszban részletesen ismertettem a
féltartos javakra forditott kiadasok bottom-up és direkt modelljeit. Ezt kovetden ratérek a
szolgaltatdsokra forditott kiadasok vizsgéalatara, amely heterogenitasa miatt kiemelt

szerepet jatszik a hazai fogyasztasi tételek kozott.
3.3.4. Szolgaltatasokra forditott kiadasok modelljei

A szolgaltatasokra forditott kiaddsok eldrejelzéséhez szamos indikétort gyiijtttem,
amelyek koziil azokat mutatom be, amelyek a végsé modellekbe keriiltek. Bar a Nemzeti
szamlédk kézikdnyv szamos szolgéltatas esetében ajanlja a negyedéves kibocsatas
extrapoldlasahoz hasznalt indikéatorokat, arra torekedtem, hogy ahol lehetséges, mas
adatforrast valasszak, ezzel is biztositva, hogy a GDP kétoldali (vagyis termelés és

felhasznalas oldali) becslése eltérd adatforrasokra tamaszkod;jon.

Az adatok kivalasztasa soran igyekeztem hivatalos statisztikai és adminisztrativ adatokra
tdmaszkodni, de nem vetettem el a Google adatokban rejld lehetéséget sem. Toth és Hajdu
(2012) cikke sziiletésekor az internet elterjedése még novekvd szakaszban volt
Magyarorszagon, 2020-ra a vezetékes €s a nem vezetékes internet elofizetések szdma
2012-h6z képest megkétszerezddott, lasd a 14. abran. A technikai 0jitasok elterjedése

legtobbszor logisztikus gorbét kovet, hatdsuk a gazdasagi ndvekedésre az elterjedés nem
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minden szakaszdban figyelhetd meg kozvetleniil. (Maténé Bella és Ritzlné Kazimir,
2021) Jogosan tételezhetd fel, hogy ez a fogyasztasi szokdsokat is formalta és ennek
kovetkeztében sok esetben megfeleld indikatornak bizonyulhat a Google adat, még akkor

is, ha nem hivatalos statisztikai adat.
14. abra: Vezetékes és vezeték nélkiili internet-eléfizetések alakuldsa Magyarorszdgon

12 000 000

10 000 000

8 000 000

£ 6000000
4000 000 ‘

2 000 000 ‘

0 |

Q1Q3Q103Q1Q03Q103Q103Q1Aa3Q1Q3Q1Q3Q10Q3Q1Qa3

2011.  2012. 2013. 2014. 2015. 2016. 2017. 2018. 2019. 2020.

B Vezeték nélkili  m Vezetékes, egyéb

Forras: sajat szerkesztés KSH (2021n) adatok alapjan

A 04.1 Tényleges lakbér elérejelzése soran kiindulépontnak a KSH kiadvényai koziil a
Maganlakasbérlés, bérleti dijak — a 2018. évi lakbérfelmérés fobb eredményei C.
Statisztikai Tiikor szolgalt. A kiadvany szerint Budapesten és a megyeszékhelyeken egyre
nagyobb ardnyban az internet segitségével keriilnek egymassal kapcsolatba a bérldk és a
lakast kiadni szandékozok. A 19. tablazat alapjan ez az arany meghaladja az 50%-ot. Ez
alapjan ugy vélem, hogy a Google Trend adatok segitséget jelentenek a lakasbérlet
kiadasok eldrejelzése soran. Az albérlet keresési kifejezés i1ddsorat hasznaltam

indikatornak a modellezés soran.

Hérom kiilonb6z6 modellt illesztettem attdl fiiggden, hogyan hasznéaltam fel az eltérd
gyakorisagu iddsort. Az elsO esetben a havi adatok mértani atlagat vettem, és az igy kapott
negyedéves gyakorisdgu iddsort hasznaltam magyarazo valtozoként. A mésodik esetben
a havi adatokat gy negyedévesitettem, hogy harom idésort képeztem: az elsé idésorban

mindig a negyedév elsé havi adata szerepelt, a masik iddsorban mindig a negyedév
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masodik havi adata, végiil a harmadik id6ésorban mindig a negyedév harmadik honapjahoz

tartozo érték. Az elsé €s a masodik esetben mind a célvaltozé mind a magyarazé valtozo

negyedéves gyakorisagu.

A harmadik esetben id6beli aggregalast nem hajtottam végre, hanem egy MIDAS modellt

alkottam, ahol a havi adatok kdzvetleniil keriilnek be a célvaltozoéra illesztett regresszidba

magyarazo valtozoként.

19. tabldzat: Albérletet keresék megoszldsa

Internetes | Interneten,

_ Rokon, )
Telepiilés- | ingatlan- nem Internet | Offline, | |

) _ . 1smerds Osszesen
tipus hirdetési ingatlan- 0sszesen o egyéb

révén

feliileten portalon
Budapest 45,2 8,2 53,4 37,0 9,6 100,0
Megye-

35,7 17,1 52,8 38,3 9,0 100,0
székhely
Viéros 12,2 9,9 23,1 67,1 10,8 100,0
Kozség 50 2,9 79 78,0 14,1 100,0

Forras: sajat szerkesztés KSH (2019¢) alapjan
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20. tdbldzat: Szolgdltatdsokra forditott kiaddsok bottom-up modelljei

Szezonalis

o Magyarazo valtozo ARIMA Additiv outlierek
Sor- ‘. Idésor | Konstans dummy
szam COICOP kategoria kezdete koeff Negyed-
' neve koeff. Tipus koeff. e koeff. | Idészak koeff.
Albérlet Google Q2 -0,126
1 04.1. Tényleges lakbér | 2014Q1 0,063 Trends havi adatok | 0,767 MA(1) |-0,423 Q3 - 2020Q2 -0,122*
atlagolva (-1) 0,067*
Albérlet Google
2 04.1. Tényleges lakbér | 2014Q1 -0,033 Trends havi adatok | 0,139 AR(2) -0,597 Q4 0,156 | - -
faktorban (-1)
Albérlet  Gooele Slope:-1,324 | MIDAS
3 04.1. Tényleges lakbér | 2013Q1 0,050 . £'¢ | Betal:1,040 | Beta - Q1 -0,244 | 2020Q2 -0,221
Trends havi adatok , .
Beta2: 0,999 | modszer
04.4.3 Szennyviz- Vizfogyasztas Q2 2017Q3,
4 elvezetés 2014Q1 0,124 elorejelzett értéke 0,716 AR(1) Q3 2017Q4
Netto
. e . Q1 -1,200
5 044.2  Hulladék- | 551651 | 731 lakésallomany 0,253* : Q2 0547 | - i
elszallitas névekmény darab Q3 19213
szamban (-3) ’
04.4.2 Hulladék- Vizfogyasztas ) Q1 0,155 | i
6 elszallitas 2013Q1 0,020 elorejelzett értéke 1,133 Q4 -0,215
Lakas  karbantartasi, i Q1 -0,629
7 javitdsi  ¢s  eayéh | 2013Q1 | 0,463 : : @IFZ((% oo @ 0370 | - i
szolgaltatasok ' Q3 -0,826
Haziorvosi Q1 2,239
8 06.2 Jarobeteg ellatas | 2010Q1 -1,200 ,V 0,747 AR(1) -0,426 Q2 0,692 |- -
esetszam Q3 1.890
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Szezonalis

. Magyarazé valtozo ARIMA Additiv outlierek
Sor- ‘. Idésor | Konstans dummy
szam COICOP kategdria kezdete koeff Negyed-
' neve koeff. Tipus | koeff. 9e>v’ koeff. | Idészak | koeff.
L Q1 1,783
9 gf(fgéltatésokKorhazal 201301 |-1,001 | Apolasi nap 1,630 AR() |0393 |Q2 0,684 |- i
Q3 1,626
. , Q1 1,521
10 963 - Korhdzal|og507 | oger | GyOsyszerck 3,300 AR@) |-0496 | Q2 0276 |2020Q2 | -0,968
szolgaltatasok forgalma (-2) 03 1794
. TEAOR 86 4agazat Q1 0,551
11 2265 éltatésokKorhazal 2017Q1 | -1,073 bértomegének 14,424 - - Q2 0,380 |2018Q2 | -22,14
& realértéke (-1) Q3 1,568
Szallitas 0,858
07.3 Kozlekedési és Gémtarmiivsirlis Q1 0,315 | 2014 0,245
12 szallitasi 2014Q1 | -0,074 P) -0,374 - - Q2 -0,173 | 2020 0,174
szolgaltatasok Stlyozott  tanuléi Q3 0,244 | 2020 0,185
T 4,943
létszam
08.1 Postai i Felvett levélpostai ) i Q2 0935 | i
18| g olgdltatasok 2013Q1 | -0337 |y il demenyek (-2) | 999 Q3 0,331
08.3 Telefonalas és
14 cgyéb  hirkdzlési | 2014Q1 | 0,145 Mobilhivasok 0,342* - - 8% :8:225 ggiggg 6%%485
szolgaltatasok
09.4.1 Sport-és
15 | szabadidés 2014Q1 | 0,241 Uszoda-Google | 5 ysg AR(1) |-0,639 |Q2 0,878 | - .
. , Trends
tevékenységek
09.4.2 Kulturalis Faktor-Google
16 szolsdliatisok 2013Q1 | -0,114 Toonds adutcibel | 0101 AR(l) |-0817 |Q2 0,467 |2020Q2 | -0,446
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Szezonalis

. Magyarazé valtozo ARIMA Additiv outlierek
Sor- ‘. Idésor | Konstans dummy
szam COICOP kategéria kezdete koeff Negyed-
' neve koeff. Tipus | Koeff. VET | koeff. | Iddszak | koeff.
. Sulyozott  tanuloi * i Q2 -0,517 i
17 10 Oktatas 2012Q2 | 0,217 létsram 1,806 AR(1) 0,613 03 10,259 2020Q2 0,218
Vendéglatas
volumenindex 1,135 Q2 0112 2015, 0,078
18 11.1 Vendéglatas 2013Q1 | 0,058 - - 03 _0’142 2015, -0,095
Stlyozott  tanuloi ' 2017 -0,107
o -1,851
l1étszam
Vendégéjszakak 1,546
szama
11.2 Széllashely- Légi  személy- ] ] Q1 0579 | ]
19 szolgaltatas 2014Q1 0,081 forgalom (-1) 0,285 Q2 -1,079
Légi személy-
forgalom (-3) 0,701
Kozmetikai és
testapolasi  cikkek 1,268
20 | 12.1 Szépségapolas | 2014Q1 | 0384 | Torgalma i i Q2 0335 1501601 | 0,189
Q3 -1,344
Fodrasz-Google 0,590
Trends
Idosek otthona- 0,263 Q2 -0.811
21 12.4 Szocialis ellatas 2010Q3 0,561 Google Trends (-3) AR(2) -0,765 03 -1'469 201904 0,149
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Szezonalis

. Magyarazé valtozo ARIMA Additiv outlierek
Sor- ‘. Idésor | Konstans dummy
szam COICOP kategoria kezdete koeff Negyed-
' neve koeff. Tipus koeff. oy koeff. | Iddszak koeff.
Csaladi  napkozi- | 0,129
Google Trends(-2)
Q2 -0,637
22 12.4 Szocialis ellatas 20130Q1 0,485 Halalozéasok szama | 0,629 - - Q3 1,353 | 2019Q3 -0,332
Q4 0,046
. e Q1 -0,791
23 12.5 Biztositas 2014Q1 | 0,462 ﬁﬁfﬁ;ﬁs stilyozott | g 579 ; ; Q2 -0,524 ggiggi 60’11217
Q3 -0,560 '
Q1 -0,692
24 12.5 Biztositas 201001 0,460 - - AR(4) 0,440 Q2 -0,547 | 2012Q1 -0,181
Q3 -0,535
12.6 Mashova nem Biztositds stlyozott Q1 -1,974
25 sorolt pénziigyi | 2015Q1 0,535 1 dikat 1,347 - - Q2 -0,948 | - -
szolgaltatasok fndikator Q3 0,741
12.7 Mashova nem Q1 1,353
26 sorolt egyéb | 2014Q1 -1,031 Halalozasok szama | 2,851 - - Q2 0,930 | 2020Q2 -1,044
szolgaltatasok Q3 1,937
27 | Javitasi szolgaltatasok | 2010Q1 | -0.744 | - : AR(1) |-0006 |22 LI, i
' ' Q3 1,734

*10%-0s szignifikancia szinten szignifikans

Forras: sajat szdmitasok
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A masodik esetben azt talaltam, hogy kiilon-kiilon mindhdrom hénap értékébdl képzett
iddsor szignifikans, de a koztiik fellépd multikollinearitds miatt a modellben mindharom
valtozo egyszerre nem szignifikans 5%-os szignifikancia szinten. Ezért a harom valtozot
faktorba vontam Gssze. Végiil MIDAS regressziot illesztettem, ahol a havi albérlet idésor

aggregalasahoz el6szor a beta modszert valasztottam ki végpont=0 korlatozassal.

A harom modellre egyformén jellemzo, hogy a 2020. masodik negyedéves adatat nem
képes jol eldre jelezni, ugyanakkor az iddsor tobbi pontjara jol illeszkedik. Az
informacios kritériumok alapjan a MIDAS modell a legjobb, ezt kdvetd az a modell, ahol
a magyarazo valtoz6 mértani atlagolassal all eld, végiil a legkevésbé jol teljesité modell
a masodik modell, ahol a magyarazé valtozo faktorba torténd 6sszevonassal all eld. Mivel
a MIDAS modell nem tartalmazhat ARIMA tagot, az eldrejelz6 képessége gyengébbnek

bizonyult, ezért az els6 modell mellett dontottem.

A lakéshoz szdmos szolgaltatds kapcsolodik, ilyen a lakds karbantartasi- és javitasi
szolgéltatasok, a hulladékelszallitas, a szennyvizelvezetés és egyéb szolgaltatasok. Ezek
koziil elészor a szennyvizelvezetést a kapcsolodd szakagazatok STS-bol szarmazd
arbevétele alapjan probaltam becsiilni, de arra jutottam, hogy szdmos ok miatt ez nem
megfeleld. Ennek egyik oka, hogy a lakossag fel¢ torténd értékesités aranyat nem
ismerjiik, a mésik pedig az elszamolasbeli (szdmlazasi) problémakhoz kétddik. Van olyan

szolgaltato, aki kozvetitd céget biz meg a dijak beszedésével.

A fenti megfontolasok alapjan azt a feltételezést kdvettem, hogy a szennyvizelvezetés
Osszefiigg a vizfogyasztassal, és a 10. tablazat 5. sordban bemutatott modellel eldrejelzett
vizfogyasztas valoszinilileg megfeleld magyarazé valtozo lesz a szennyvizelvezetésre

forditott kiadasok eldrejelzésre.

A hulladékelszéllitasra forditott kiadasok eldrejelzésénél sem bizonyult a megfeleld
szakdgazat STS-bdl szarmazo6 arbevétele a szennyvizellatdsnal részletezett problémak
miatt. Ennek a fogyasztasi tételnek a becslését tovabb neheziti, hogy a hulladékelszallitas
sok helyen a kozos koltség része. Azt feltételeztem, hogy emiatt a hulladékelszallitasra
forditott kiadasok inkabb a lakasszdmhoz kotddnek, ezért indikatornak a lakasalloméany
nettd novekmények (adott negyedévi novekedésének és megsziinésének darabszamban
kifejezett egyenlegét) vizsgaltam meg. A mutatd harom iddszakkal korabbi értéke 10%-

os szignifikancia szinten szignifikansnak bizonyult.
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Ugyanakkor azt az Osszefliggést is talaltam, hogy a hulladékelszallitisra és a
vizfogyasztasra forditott kiaddsok kozott szoros kapcsolat van, ezért ezt felhasznalva
illesztettem egy masik modellt (lasd 20. tdblazat 6. sor), ami a valds idejii becslések soran

is robusztusnak bizonyult.

A lakés karbantartasi, javitasi és egyéb szolgaltatasokra forditott kiaddsok becsléséhez
nem sikeriilt megfeleld magyardzo valtozot talalni, ezért magyarazo valtozo nélkiili

ARIMA modellt (AR(1), MA(2)) illesztettem.

A 06.2 Jardbeteg ellatas, valamint a 06.3 Korhazi szolgaltatasok esetében adminisztrativ
adatforrasbol, mégpedig Nemzeti Egészségbiztositasi Alapkezeld (NEAK) mutatdibdl
hasznaltam fel két indikator, a haziorvosi esetszdmot és az apolasi napok szamat. Bar
ezek alapvetden nem-piaci indikatorok, mégis statisztikai Osszefliggést taldltam a

haztartasok egészségligyi kiadasai és ezen indikatorok kozott.

A haziorvosi esetszam szignifikdns magyardzé valtozoénak bizonyult 5%-0S
szignifikancia szinten a jarébeteg ellatasra forditott kiadasok elérejelzése soran (lasd 20.

tablazat 8. sor).

A korhazi szolgaltatasokra forditott kiadasok esetében tobb modellt is illesztettem. Ez
elsdben (20. tablazat 9. sor) az apolasi napok mint nem-piaci indikatort hasznaltam fel
magyarazo valtozoként. A madsodik esetben (20. tdblazat 10. sor) a gydgyszerek
kiskereskedelmi forgalméanak késleltetett értéke szerepel magyardazd valtozoként. A
harmadik modellben (20. tablazat 11. sor) pedig a 86-0S human-egészségiigyi agazatban

kifizetett keresetadat jelenik meg magyaraz6 valtozoként.

Valos idejii becsléseket csak az elsé kettdként emlitett modellel tudtam elvégezni, és azt
talaltam, hogy az 4polasi napok szdma révidebb idésoron mar nem szignifikans. Ezzel
ellentétben a gyogyszerek kiskereskedelmi forgalmi adata a valos idejli becslések soran

is jol teljesitett.

A COICOP 07.3 Kozlekedési és szallitasi szolgéltatasok becsléséhez a Kozponti
Statisztikai Hivatal adatgylijtésébol szarmazo indikatorokat gytijtottem Ossze, amelyeket
az éves fogyasztas becslésben taldlhato COICOP 4 szamjegyes folyd éaras adatokkal
stlyoztam 0Ossze. (Részletes leirast lasd a 3.1 Adatok alfejezetben.) Ezt a sulyozott
szallitas indikator magyarazo valtozot tartalmazza a modell, ami 5%-0s szignifikancia

szinten szignifikansnak bizonyult.
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A modellben szerepel még a jarmiivekre forditott kiadasok 2005. évi aras értékének egy
iddészakkal korabbi értéke is, amely koefficiense negativ. Ez azt jelenti, hogy ha az el6z6
negyedévben tobbet koltottiink gépjarmii vasarlasra, akkor az aktudlis negyedévben
kevesebbet forditunk kozlekedési (vasuti, tavolsagi, helyi személyszallitasi) kiadasra. A
modell szerint tehat a gépjarmiivasarlds (és ebbdl kifolydlag valdszintileg a haszndlata)
¢s a tomegkozlekedési eszkozok igénybe vétele egymast helyettesitd javaknak

tekinthetok.

A modellben felhasznaltam még magyardz6 valtozonak a nappali kozoktatasban
résztvevo tanulok sulyozott szamat, ami szintén szignifikansnak bizonyult 5%-0S
szignifikancia szinten. A valtozo koefficiense pozitiv, ami azt jelenti, hogyha nd a tanulok
l1étszama, akkor tobben veszik igénybe a kozlekedési szolgdltatdsokat is. A modell
ugyanakkor tobb outliert tartalmaz, mivel a 2020-ban a koronavirus jarvany miatt

lezarasokat az indikatorok nem voltak képesek teljesen jol lekovetni.

A COICOP 08.1 Postai szolgaltatas esetében szintén adatgylijtésbdl szarmazo indikatort,
a felvett levélpostai kiildemények szamat hasznaltam fel a becsléshez. A
keresztkorrelacio alapjan a felvett levélpostai kiildemények szamanak két idészakkal
korabbi értéke mutatott magas korrelaciot a postai szolgaltatasokkal, ezért a modellbe
késleltetett értéket hasznaltam. A COCIOCP 08.3 Telefondlas és egyéb hirkozlési
szolgaltatasra illesztett modellben 10%-os szignifikancia szinten szignifikans magyarazo

valtozo a mobilhivasok szama percben kifejezve.

A COICOP 09.4 csoport harom tételbdl all dssze: sport- és szabadidds tevékenységekkel
kapcsolatos szolgaltatasok, valamint kulturdlis szolgaltatdsok és szerencsejatékok. Az
elsé két tétel esetében logikusnak tlinhetne a termelés oldali STS adatok haszndlata.
Azonban itt szdmos nem-piaci szervezet miikddik, amelyeket sem az STS adatgytijtés,
sem az afa adatok nem fednek le. Mivel a termelésben ezeknek a szervezeteknek a
kibocsatasa ,,alulrél épitkezik”, vagyis a munkavallaloi jovedelem és a mukodési
eredmény Osszege a termelési adok egyenlegével korrigalva, negyedévente sok
bizonytalansdg meriil fel. Bar a jarulékbevallas alapjan a munkavallaloi jovedelem
negyedévente is jol becsiilhetd, a mitkddési eredmény csak éves szinten becsiilhetd meg
pontosabban. Emiatt egyeldre Google adatokat gyljtottem és elemeztem. A sport-és
szabadidds tevékenységek esetében az uszoda, mig a kulturalis szolgaltatasok esetében a

jegymester kifejezés keresési eredménye bizonyult megfelel6 magyarazo valtozonak.
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A COICOP 09.4.1. Sport és szabadiddés tevékenységekkel kapcsolatos szolgaltatasok

modelljében az uszoda szignifikans magyarazo valtozo 5%-0s szignifikancia szinten.

15. dbra: Faktoranalizis eredménye a kulturdlis szolgaltatdsok esetében

Factor Method: Maximum Likelihood
Date: 01/20/21 Time: 10:15
Covariance Analysis: Ordinary Correlation
Sample: 2008Q1 2020Q3
Included observations: 51
Number of factors: Minimum average partial
Prior communalities: Squared multiple correlation
Convergence achieved after 5 iterations
Loadings
F1 Communality Uniqueness
JEGYMESTER 0.559552 0.313098 0.686906
KONCERT 0.389808 0.151950 0.848050
MOZI 0.499302 0.249302 0.750699
SZINHAZ 1.000000 1.000000 0.000000
FESZTIVAL -0.681793 0.464842 0.535200
Factor Variance Cumulative Difference Proportion Cumulative
F1 2179193 2179193 -— 1.000000 1.000000
Total 2179193 2179193 1.000000
Model Independence  Saturated
Discrepancy 0442114 1.894440 0.000000
Chi-square statistic 22 10572 94 72198 -—
Chi-square prob. 0.0005 0.0000 -—
Bartlett chi-square 20.70569 89.98588 -
Bartlett probability 0.0009 0.0000 -—
Parameters 10 5 15
Degrees-of-freedom 5 10 -—
Warning: Heywood solution (uniqueness estimates are non-positive).
Results should be interpreted with caution.

Forras: sajat szamitas

A COICOP 9.4.2. Kulturalis szolgaltatasok eldrejelzése soran szintén Google adatokra
tamaszkodtam. A jegymester, koncert, mozi, szinhaz és fesztival kifejezések keresési
eredményét (2008. elsd negyedév ¢€s 2020. harmadik negyedév kozti iddszakra
vonatkozolag) faktorba vontam Ossze, amely eredményét a 15. dbra mutatja be. Az igy
képzett valtozot hasznaltam fel magyarazd valtozoként a kulturdlis szolgéltatasokra,

amely szingifikans valtozonak bizonyult.

Mivel a szerencsejatékok nagy részét a Szerencsejaték Zrt. bonyolitja le, adatgyiijtés
keretében a Kozponti Statisztikai Hivatal atveszi a bevételekre és kifizetésekre vonatkozo
adatokat. A nettd nyereség értékindexe (el6z6 év azonos negyedéve=100%) az az
indikétor, amivel az el6z6 év azonos iddszaki folydaras adat (09.4.3. Szerencsejatékok)

extrapolalva lesz. Emiatt erre a tételre nem illesztettem modellt.

A COIOCOP 10 focsoport tartalmazza az oktatasra forditott kiadasokat. A 20. tablazat

17. sora mutatja az illesztett modellt, ahol a magyarazé valtoz az évodai nevelésben és
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a nappali képzésben résztvevd tanulok stlyozott 1étszama. A valtozd 10%-0S

szigifikancia szinten tekinthetd szignifikdns valtozonak.

A COICOP 11.1 vendéglatasi szolgaltatasok tartalmazza a kereskedelmi vendéglatast,
valamint a munkahelyi- és didkétkezést. A 20. tablazat 18. sora mutatja az erre a
fogyasztasi tételre felirt modellt, ahol a magyarazé valtozé a vendéglatas 2015. év
atlaga=100% tipusu fix bazisu volumenindexe, valamint az oktatdsra forditott kiadasok
modelljében szerepld tanuloi 1étszam. Ha kizardlag a kereskedelemi vendéglatas
volumenindexét tartalmaznd a modell magyarazd valtozoként, akkor jelentOsen
feliilbecsiilné 2020-ban ezt a fogyasztasi tételt, mig a 2019-es negyedévekben végzett

valds idejli becslések sordn ez a valtoz6 nem volt szignifikans.

A COICOP 11.2. Széllashely-szolgaltatas szallas igénybevételét (legfeljebb 3 honapra)
jelenti  szallodaban, motelben, turistahazban, fizet6 szallason, kempingben,
iidiiléfalvakban és tidiil6tdborokban, ifjasagi szallon, hegyi iidiilldhdzakban; egyetemi €s
mas iskolai kollégiumokban, vagy egyéb oktatasi intézmények diakszalloin, valamint

munkas- bevandorlo- illetve menekiiltszallason. (KSH (2018, p. 75))

A 20. tablazat 19. sora mutatja a szallashely-szolgéltatasra felirt modellt. Indikatornak a
vendégéjszakak alakulasabol szamitott 2015 év atlaga=100% fix bazisi indexsorat
hasznaltam fel. Mivel a modell nem volt képes a 2020-as év negyedéveit jol eldre jelezni,
tovabbi magyaraz6 valtozd bevondsa volt sziikséges. A 1égi személyszallitds utas-
kilométerben kifejezett értéke késleltetett értékei szignifikans magyardz6 valtozonak
bizonyult, ami kezelni tudta a 2020-as outlier év kilengéseit. Ugyanakkor a 1égi-
személyszallitas adata a 2019-re végzett valds idejli becslések soran méar nem bizonyult

szignifikansnak.

A COICOP 12.1.1 Szépségapolas fodraszszalonok szolgaltatasait ¢és egyéb
szépségapolasi szolgaltatdsokat (kozmetika, manikiir, pedikiir, sminkelés, masszazs stb.)
foglal magaba. A termelés oldalon ezeket a szolgaltatdsokat tobbségben onallok (egyéni
véllalkozok) végzik, akikre nem terjed ki az STS és nagy valdszinliséggel éves afa
bevallok vagy afa szempontjabol alanyi adomentesek, igy az 4fa adatok sem megfeleld

indikatorok.

A 2.3.1 Egyéni fogyasztas c. szakaszban ismertettem, hogy a mikrookondémia milyen
preferenciatipusokat kiilonboztet meg. Az egyén szintjén a szépségapolasi szolgaltatas €s

a kozmetikai és testapolasi cikkek lehetnek helyettesit javak, de akar kiegészitoek is.
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Eléfordulhat, hogy valaki az otthoni hajfestés mellett dont, és nem megy fodraszhoz
(tokéletes helyettesithetdség), de arra is talalunk példat, hogy aki rendszeresen jar
fodraszhoz, kozmetikushoz, az mindig megveszi a szakember altal ajanlott termékeket.
Makrodkondmiai szinten az az 6sszefliggés teljesiil, hogy szépségapolasi termékekre, ill.
szépségapolasi szolgaltatasokra forditott kiadasok kdzott pozitiv, de gyenge korrelacio all
fent (0,33). A COICOP 12.1.1 Szépségapolas fogyasztasi tétel esetében szignifikans
magyarazo valtozonak bizonyult a kozmetikai és testapoldsi szerek kiskereskedelmi

forgalma, valamint a Google adatok koziil a fodrasz kifejezés negyedévesitett idosora.

A COICOP 12.4. Szocialis ellatas tobbek kozott bolesddei szolgaltatasokat, bentlakasos
1d6ések otthonanak ellatasait, valamint szocialis ellatasban kapott étkezéseket is magéba
foglalja. Mivel a bolcsddei nevelésben résztvevo gyermekek szamarol, valamint az idések
otthonaban €16k szamarol csak éves gyakorisaggal all rendelkezésre adat, mas adatforrast
kellett felhasznalnom. Mivel mind a bélcs6débe, mind az iddsek otthonaba vald bekeriilés
hosszabb iddszakot igényel, azt feltételeztem, hogy a Google adatok néhany negyedévvel
korabbi értékei megfeleld indikatornak fognak bizonyulni.

A Kkeresé kifejezések a bolcsdde, csaladi napkozi és az iddsek otthona voltak. Mindharom
valtozot negyedévesitettem, majd megvizsgaltam a kapcsolatat a szocidlis ellatas
értekével. A csaladi napkozi két negyedévvel korabbi, mig az iddsek otthona harom
negyedévvel korabbi értéke bizonyult szignifikansnak. A bdlcsdde kifejezés iddsora a
vizsgalt idészakban nem bizonyult szignifikans valtozonak. Ennek valoszinlileg az az
oka, hogy aki csaladi napkozit keres, az nagyobb valoszinliséggel keres az interneten, mig
a bolcsddeéket altalaban a lakohely vagy munkahely kozelében vélasztjak, és emiatt nem
olyan intenzitassal keresnek ra az interneten. Ugyanakkor azt lattam, hogy ennél a
fogyasztasi tételnél a Google adatok nem miikddnek megbizhatéoan, mivel a 2019-re

végzett valds idejii becslés sordn elveszitették magyardzoerejiiket.

Emiatt megvizsgaltam, hogy a szocidlis ellatas kapcsolatban all-e esetleg demografiai
adattal. Azt talaltam, hogy a haldlozasok szama szignifikdns magyaraz6 valtozo ennek a
fogyasztasi tételnek az eldrejelzése soran (lasd 20. tablazat 22. sor), és a 2019-re végzett

valds idejli becslés soran is megfeleléden miikodott.

A COICOP 12.5 Biztositds magaba foglalja az életbiztositasra, ingatlanbiztositésra,
egészségbiztositdsra, gépjarmii- és utazasbiztositasra, valamint egyéb biztositasra

forditott kiadasokat. (KSH (2018, pp. 80-81)) Ennek a tételnek a megbecsiilése okozott a
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legnagyobb nehézséget, mivel minden egyes alcsoporthoz nem 4all rendelkezésre
negyedéves adminisztrativ adatforrds. Emiatt ugy dontdttem, hogy a két legnagyobb tétel,
az ¢€letbiztositas €s a gépjarmii-biztositas indikatorait felhasznalva a teljes 12.5 COICOP

alcsoportra illesztek modellt.

A megfeleld indikator kivalasztasanal tamaszkodtam egy korabbi kutatdsomra (Maté-
Bella ¢és Ritzl-Kazimir (2019)), ahol a magyar biztositdi szektor hozzaadott értékét
vizsgaltam 2003 ¢és 2017 kozott. Mivel a biztositok élet-agi lizletdgaban a kibocsatas
egyik jelentds tétele a megszolgalt dijbevétel (viszontbiztositds nélkiil), a feliigyeleti

statisztikabol ezt a negyedéves idésort valasztottam.

A fenti kutatdsban a nem-élet ag teljesitményét is elemezve arra jutottam, hogy a
gépjarmii-biztositasok fontos iizleti teriiletet jelentenek, amelyek alakuldsa dsszefiigg az
ujonnan forgalomba helyezett gépjarmiivek szdmaval. A feliigyeleti statisztikabol a jarmi
felelosségbiztositas és a casco egylittes Osszegét gylijtottem ki. Ezt kdvetden mind az élet-
ag megszolgalt dijbevételét, mind a jarmi biztositdsok dijbevételét atszamoltam 2015.
atlagarra a 12.5 COICOP csoportra vonatkozé fogyasztoi arindex felhasznaldsaval. A két
id6sorbol 2015. év atlaga=100% fix bazisu iddsort szamitottam, majd dsszesulyoztam a
két iddsort az életbiztositasok és a gépjarmii-€s utasbiztositdsok egymashoz viszonyitott
éves folyo aras aranyaval. Az igy kapott silyozott biztositas indikéator szerepel magyarazo
valtozoként a modellben (20. tablazat 23. sor). Sajnos ez az indikator a valds idejii
becslések elvégzése soran elveszitette a magyarazoé erejét, feltehetden az iddsor végének
megroviditése miatt, ezért a valds idejii visszabecslések soran a 20. tablazat 24. soraban

lathato ARIMA modellt hasznaltam fel.

A COICOP 12.6 Mashova nem sorolt pénziigyi szolgéltatdsok banki, befektetési és
adoszakértdi szolgaltatasokat foglalnak magukba. A banki szolgaltatasok tobbek kozott
tartalmaznak szdmlavezetési dijat, hitelkartya, bankkartya dijat, utaldsi koltségeket,
hitelek, megtakaritasok koltségeit. (KSH (2018, pp. 81-82))

A COICOP 12.6.2 Mashova nem sorolt pénziigyi szolgaltatasok értékére illesztett
modellben magyarazé valtozoként eldszor a hitelintézetek és fidktelepek jutalékbevételét
probaltam felhasznélni, de az nem bizonyult szignifikdns valtozonak. Ezt kovetéen az
el6z6 modellnél felhasznalt biztositds indikatort vizsgaltam meg, hiszen befektetési
szolgaltatasok is tartoznak a COICOP 12.6 csoporthoz. A biztositds indikator

szignifikansnak bizonyult 5%-0s szignifikancia szinten.
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A COICOP 12.7 Mashova nem sorolt egyéb szolgaltatasok koz¢é tartoznak az
adminisztrativ dijak, jogi és konyveldi szolgaltatasok, temetkezési szolgaltatas, hirdetési
dijak, tagdijak, kozcéli adomanyok ¢és egyéb szolgaltatasok, mint példaul
ingatlankozvetitonek fizetett dij, fénymadsolasi, nyomtatdsi dij, személyes testor,

magandetektiv szolgaltatdsdnak igénybe vétele. (KSH (2018, p. 82))

Mivel a kategoria igen heterogén, és nem lehet tudni, hogy a felsorolt tételek egymashoz
képest milyen nagysagban allnak, el0szor azt tételeztem fel, hogy a temetkezési
szolgaltatas nagyobb altétel lehet. A haldlozasok szama megfeleld magyarazo valtozonak

bizonyult.

Végiil szamos olyan kisebb tétel szerepel a szolgaltatasok kozott, amely valamely termék
javitasat jelenti. Ilyen tobbek kozott a ruhédzat, labbeli tisztitasa, javitasa, kolcsonzése,
batorok, lakberendezési cikkek, szonyegek és padloburkold anyagok javitasa, haztartasi
gépek és késziilékek, audiovizudlis, foto-optikai és informacid-feldolgozoé berendezések,
valamint egyéb szabadid6s és kulturalis tevékenységet szolgalo tartds javak karbantartasa
¢és javitasa. Mivel az egyes javitasi szolgaltatasok és a megfeleld termékek kdzott nem
talaltam stabil Osszefliggést, gy dontdttem, hogy az Osszes javitdsi szolgaltatast egy

tételbe vonom Ossze és ARIMA modellt illesztek rajuk.

A szolgaltatasok egészére nézve nincs értelme direkt modellt illeszteni a mar kordbban
emlitett nemzeti szamlas (NSZ) tételek miatt. Ezért ezeket a tételeket folyd aron és el6z6
évi atlagéron kivontam a szolgaltatdsok dsszesen értékébdl, majd az igy kapott id6sorra
illesztettem direkt modellt. A tovabbiakban ezt szolgaltatasok NSZ nélkiili idésoranak
nevezem. A 21. tadblazat mutatja be a modellt, amelyben a valtozok a valds idejli becslés

soran is megorizték magyarazo erejiiket.

21. tdbldzat: Szolgdltatdsokra (NSZ tételek nélkiil) forditott kiaddsok direkt modellje

Valtozok Koefficiens
Konstans -0,084
Vendéglatas 0,194
volumenindex

Biztositas stilyozott index 0,163
Q1 0,158
Q3 0,194
2020Q2 -0,178

Forras: sajat szdmitas
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A szolgéltatasok esetében is megvizsgdltam a jarulékbevallasbol szarmazo
keresetadatokat, és arra az eredményre jutottam (lasd 22. tablazat), hogy a bértomeg
redlértékének egy iddszakkal kordbbi értéke szignifikdns magyarazo erdvel bir. Ez azt
jelenti, hogy adott negyedévi bértomeg realértékének a novekménye a kovetkezd

negyedévi fogyasztast noveli a szolgaltatasok esetében.

22. tablazat: Szolgdltatdsokra (NSZ tételek nélkiil) forditott kiaddsok direkt modellje keresetadatokkal

Viltozok Koefficiens

Konstans -0,114
Bértomeg realértéke(-1) 0,389
Q1 0,128
Q3 0,233
2018Q2 0,101

Forrés: sajat szamitas

Ebben a fejezetben bemutattam, hogy a szolgaltatasokra forditott kiadasokra milyen
bottom-up és direkt modellek illeszthetok. A kovetkez6kben a bottom-up modellek és a

direkt modellek becslési eredményeit ismertetem részletesen.
3.3.5. A bottom-up modellek eredményeinek értékelése

Az el6z6 szakaszokban két olyan modellt mutattam be, amely az adott COICOP
fogyasztasi tételhez a kapcsolodd gazdasagi tevékenység arbevételét tartalmazta
magyarazo valtozoként. A 04.1.1 Vizellatas (1as 9. tablazat 5. sor) és a 09.5.1 Konyv (lasd
16. tablazat 8. sor) becslése esetén lathatd, hogy a magyardz6 valtozoként hasznalt
arbevétel adat koefficiense 0,611, ill. 0,419. Ez az eredmény aladtdmasztja, hogy biztosan

van olyan fogyasztasi tétel, ahol a (14) egyenletben feltételezett linearitas nem teljesiil.

A modellek teljesitoképességét, robusztussagat tobbféleképpen lehet vizsgalni. Ennek
egyik lehetséges formaja a valds idejii (ex ante) becslés, a masik pedig az idében
visszafelé torténd (ex post) becslés készitése. A nemzeti szamlas idésorok esetében nem
feledkezhetlink meg arrdl, hogy az idésorok rutin és mddszertani reviziok miatt dllandoan
valtoznak, ezért egyaltalan nem mindegy, hogy mely vonatkozéasi negyedévre mely
negyedévben (dllapotnegyedévben) késziil a becslés. A modellek teszteléséhez a 2019-es
€v négy negyedévét valasztottam vonatkozasi negyedéveknek, a becsléseket 2019. elsd,
masodik, harmadik, negyedik ¢és 2020. harmadik negyedévében, mint

allapotnegyedévekben végeztem el.
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Egy valds idejli becslés elvégzése soran minden idésornak rendelkezésre kell allnia az
adott allapot negyedévben. A 16. dbra egy ilyen lehetséges valds ideji becslés folyamatat
mutatja be a GDP-re vonatkozolag 2019 negyedéveire. A 2019. els6 negyedévi becslés
elvégzéséhez sziikséges az eldjelezni kivant iddsor 2018. negyedik negyedévi, t+60 napra
elkészitett részletes becslés szerinti id6sora, valamint az indikatorok 2019. els6
negyedévi, a gyorsbecslés elvégzésekor rendelkezésre all6 iddsorai. A gyorsbecslés utan
a célvaltozonak torténik egy részletesebb masodik becslése 2019. elsd negyedévére a
negyedévet kovetd t+60 napra, ami a 2019. mésodik negyedévi gyorsbecslés input adata

lesz.

Az abrarol jol lathatd, hogy a 2019. harmadik negyedév el6tti becslés id6pontjaban mar
egy un. éveshez igazitott, feliilvizsgalt iddsor all rendelkezésre. Ilyenkor nemcsak a
korabbi évek negyedévei revidealddnak, hanem a 2019 els6 két negyedéve is. Végiil a
2019. negyedik negyedévi becslés soran a kiindulé iddsor a 2019. harmadik negyedévi

részletes becsléskor el6alld iddsor.

16. dbra: Klasszikus valds idejii becslés folyamata a GDP példdjdn

*Célvaltozo: 2018. IV. negyedévi (t+60 nap) allapotiddsor
*Indikatorok: 2019. I. negyedévi allapotiddsorok (t+45 nap)

*Célvaltozo: 2019. 1. negyedévi (t+60 nap) allapotiddsor

2RI e Indikatorok: 2019. 1. negyedévi (t+45 nap) allapotiddsorok
né. (t+45)

2019 09 *Célvaltozo: 0j éves adatokhoz igazitott idésorok, 2019. 1. és II. negyedév feliilvizsgalata

30.

*Célvaltozo: 2019. 09.30-1 allapotiddsor

2T o Indikatorok: 2019. III. negyedévi (t+45 nap) allapotidésorok
né. (t+45)

*Célvaltozo: 2019. III. negyedévi (t+60 nap) allapotidésor

AUEENAY e Indikatorok: 2019. TV. negyedévi (t+45 nap) allapotidésorok
né. (t+45)

Forras: sajat szerkesztés

Amennyiben a hazai fogyasztasra szeretnénk hasonlé valds idejli becslést késziteni, akkor

ezt a becslési folyamatot modositani sziikséges. Akkor tudjuk jol tesztelni a modelleket,
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ha azt az esetet szimulaljuk, ami 2021-ben eldallt, vagyis évkdzben nincsen olyan egyéb
becslés, amihez igazodni tud a modellbecslés eredménye. Ezért a 17. dbran bemutatott
becslési folyamatot érdemes alkalmazni 2019-re. Az é4bran jol lathatd, hogy az adott
negyedévre becsiilt fogyasztas iddsor lesz a kdovetkez6 negyedév input iddsora, nincsen a
modellbecslés utdn Gjabb becslés, mind a GDP esetében. A 2019.09.30-i allapotban a
2018. évre eldzetes éves becslés késziil, valamint a 2017. év adata kozel véglegessé valik.
A feliilvizsgélt idésoron a 2019. elsé két negyedévét ujra kell becsiilni, mivel a
megvaltozott bazishoz 1) eldzd évi atlagaras és folyd aras adatok becslése sziikséges,
hogy a volumenindex ne valtozzon meg jelentsen az egyes fogyasztasi csoportokban.
Ezt kovetden a 2019. harmadik €s negyedik negyedévi becslés hasonldan késziil az elso,

ill. masodik negyedévi becsléshez.

Sajnos a fogyasztas idosoroktol eltérden az indikatorok adott negyedévi allapot id6sorai
nem alltak rendelkezésre, ezért az indikatorok esetében a 2020. harmadik negyedévi
allapot idésort hasznaltam fel a becsléshez, ami azt jelenti, hogy az input adatokban 1évé
reviziot mar nem tudtam figyelembe venni. Emiatt az altalam elvégzett becslés kvazi

valos idejli becslésnek tekinthetd.

17. dbra: Lehetséges valds idejii becslés lépései a hazai fogyasztds esetében

*Célvaltozo: 2018. IV. negyedévi (t+60 nap) allapotidésor
*Indikatorok: 2019. 1. negyedévi allapotidésorok (t+60 nap)

*Célvaltozo: 2019. I. negyedévi (t+60 nap) allapotidésor

AU eIndikatorok: 2019. I1. negyedévi (t+60 nap) allapotiddsorok
né. (t+60)

2019.09 *Célvaltozo: 1j éves adatokhoz igazitott idésorok, 2019. 1. és II. negyedév Gjrabecslése
30.

*Célvaltozo: 2019. 09.30-1 allapotiddsor

ARSI eIndikatorok: 2019. 111 negyedévi (t+60 nap) allapotidésorok
)

*Célvaltozo: 2019. III. negyedévi (t+60 nap) allapotiddsor

AUV eIndikatorok: 2019. IV. negyedévi (t+60 nap) allapotiddsorok
)

Forrés: sajat szerkesztés
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Az eredményeket Osszehasonlitottam az aktualis negyedévi adatokkal, valamint a 2019.
negyedik negyedévi adatokkal, amikor az elsd, negyedéves becslésbdl szarmazé éves adat
kozzé lett téve 2019-re. Ugyanakkor az adatokat Gsszevetettem a 2020.09.30-1 allapot
szerinti publikacioval is, amikor az elsd, éves becslésbdl szarmazo adat kozzé lett téve

2019-re vonatkozolag.

Az 1.1. Problémafelvetés részben ismertetett Cserhati et al. (2009) alapjan a modelleknek
robusztusnak kell lenniiik, ugyanakkor negyedévrdl negyedévre feliil kell vizsgalni oket.
Az el6z6 szakaszokban ismertetett modelleket modositanom kellett, hiszen 2019-re mas
allapot id6szaki idésoron késziilt a becslés. Ha a 2020. harmadik negyedévi allapotban a
2018, 1ill. 2019. év egyes negyedévei outliereknek bizonyultak, azok a 2019
allapotnegyedéveiben értelemszeriien a révidebb iddsoron azok mar nem voltak

outliereknek tekinthetdk.

2019. negyedéveire tartdssag szerint készitettem el a becslést. A 2015. évi aras becsiilt
adatokbol kiszamitottam minden egyes tétel esetén az el6z0 évi atlagéaras értékét, amit
inflaltam az adott COICOP csoportnak megfelel6 arindexszel. Az ily modon kapott folyo
aras ¢és el0z0 €vi aras adatokat tartossag szerint és a teljes hazai fogyasztasra vonatkozodlag
Osszeadtam, majd kiszamitottam a lancoldas modszer alkalmazasdval a 2015. évi aras
értekeket. A nemzeti szamlas specidlis tételek a megfeleld allapot iddszaki értékkel
szerepelnek a szdmitasokban. Ez hangstlyos szempont, mivel igy biztosithaté az altalam
becsiilt eredmények Osszehasonlitasa az aktudlis negyedévre vonatkozo, HKEF-en
alapulé becsléssel. Az allapotidészakok kozott a nemzeti szamlas tételek nagyobb
mértékben is revidealodhatnak. Erre jo példa, hogy a 2020. III. negyedévi allapot szerinti
1ddsor a szolgaltatasokra €s igy a hazai fogyasztasra vonatkozolag nem 6sszehasonlithato
a korabbi negyedévek iddsoraival. 2020. szeptemberében ugyanis a lakasokhoz tartozé
fold értékének becslési modszertana megvaltozott, jelentds valtozast okozott —kiilondsen
nomindlis értékben- az imputalt lakbér és ezzel a hazai fogyasztas alakulasaban 2010-

2019 kozott. (KSH (2020))

Elészor a volumenindexek, majd a foly6 aras adatok becslési eredményét ismertetem
tartdssag szerinti csoportonként, valamint a hazai fogyasztas dsszegére vonatkozolag. A
folyo aras adatok is rendkiviil fontosak, hiszen a haztartasok szektor nettd hitelnyujtas és

hitelfelvétel egyenlegének szdmitasa soran kiemelt tételnek szamit.
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A 23. tablazat a nem tartds javakra forditott kiadasok publikalt (p. roviditve) és becsiilt
(b. roviditve) novekedési litemeit mutatja be. Az oszlopokban taldlhatok a vonatkozasi
id6szakok, amely negyedévre késziilt a becslés, mig a sorok az egyes allapotidészakokat

mutatjak.

A tablazat atlojaban kékkel szinezve lathatdéak az adott negyedévre vonatkozo elsd
becslések eredményei. Lathaté, hogy 2019 harmadik negyedév kivételével a
negyedévekre vonatkozd ndvekedési iitemet a modellek jelentdsen feliilbecsiilik.
Ugyanakkor, ahogy idében tavolodunk a vonatkozdsi negyedévtdl, a modellek
eredményei javulnak. A 2019. negyedik negyedévében az év egészére becsiilt és publikalt
volumenindex kozti eltérés 0,7 szdzalékpont, mig a 2020. harmadik negyedévében

ugyanez a kiilonbség 0,0 szdzalékpont.

23. tablazat: Nem tartds javakra forditott kiaddsok publikalt és becsiilt névekedési titemei (%)

Vonatkozasi idoszak

2019Q1 2019Q2 2019Q3 2019Q4 2019
p. b. p. b. p. b. p. b. p. b.

2019Q1

é 2019Q2 25|49
E 2019Q3 23|49
g‘ 20190Q4 23 |49 3,7 | 44
= 2020Q3 15 | 35 35|35

Forras: sajat szamitas, KSH

A jelent6s eltérést az élelmiszerekre forditott kiadasok modellbecslése okozza. Mivel a
nem tartds javakra forditott kiaddsok esetében ez a legnagyobb tétel (lasd 6. tablazat),
ennek az egy modellnek az eredménye nagyban befolyasolja a végeredményt. Az OPG
alapu kiskereskedelmi adat az €lelmiszerekre vonatkozoan a valos idejii becslés sorén,
2019. els6 negyedévében a rovidebb iddsoron elvesziti a szignifikancidjat, csupan 2016.
negyedik negyedévétdl bizonyul szignifikdns valtozéonak. Ez valoszinileg azzal
magyarazhato, hogy 2017-ben a teljes kiskereskedelmi id6sor 2000-ig
visszamendlegesen feliilvizsgalatra keriilt, az elsé adatkozlés a 2018. janudr targyhavi
adatokkal tortént meg. (KSH (2021n)) A nemzeti szamlas szamitasokban el6szor 2019.
elsd negyedévében keriilt felhasznalasra az OPG alapu kiskereskedelmi adatokbol

szamitott értékindex. Min¢l hosszabb az OPG iddsor, annal inkébb javul a becslés, ez
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lathaté a 23. tablazat becsiilt eredményeket bemutaté oszlopaiban. Erdekes modon a tobbi

arucsoportnal ez a probléma nem jelentkezik ilyen markansan.

A 18-19. abrak szemléltetik az eredményeket. Az adbrakon a szinek az egyes allapot
idészakokat jelolik a jelmagyardzat szerint, mig az x tengely mutatja 2019 egyes
negyedéveit és az év egészét. Az abrakrol jol latszik, hogy 2019. harmadik negyedévére
készitett elsd becslés kozel megegyezik a publikalttal, ugyanakkor a tobbi negyedévre
vonatkozolag nagy az eltérés. A 2020. harmadik negyedévében végzett ex post becslés 0j
¢éves lefutast becsiil a volumenindexeknek, ezért a 2019. harmadik negyedévi adat is
jelentésen megvaltozik, hogy ellenstilyozza a 2019. elsé negyedévi adatban 1évo eltérést.

Ez a valtozas biztositja, hogy 2019 egészére az ex post becslés hibaja 0,0 szdzalékpont.

18. dbra: Nem tartos javakra forditott kiaddsok publikdlt és becsiilt névekedési litemei (%)

o“||||||‘| | | | | | |

pub. becsllt pub. becsllt pub. becsllt| pub. becsilt| pub. becsilt

%
NoWw A

[N

2019Q1 2019Q2 2019Q3 2019Q4 2019
Vonatkozasi idészak

m2019Q1 m2019Q2 2019Q3 201904 m2020Q3

Forras: sajat szamitas, KSH
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19. dbra: Nem tartds javakra forditott kiaddsok becslilt volumenindexének eltérése a publikdlthoz képest

Szazalékpont
o
(9]

| |
‘190.1| I19Q2 201903 201904 2019

m2019Q1 m2019Q2

(szdzalékpont)

Vonatkozasi id6szak

2019Q3

201904 m2020Q3

Forras: sajat szamitas, KSH

A nem tartés javakra forditott kiadasok utan a tartés javakra forditott kiadasok

modellbecsléseinek eredményét ismertetem. A 24. tdblazat atlgjaban szintén kékkel

szinezve lathatoak az adott negyedévre vonatkozo elsd becslések eredményei. Lathato,

hogy 2019 elsé ¢és masodik negyedévére vonatkozd novekedési ilitemet a modellek

jelentésen feliilbecsiilik, ugyanakkor a harmadik és negyedik negyedév volumenindexét

alulbecsiilik. Ugyanakkor, ahogy idoben tavolodunk a vonatkozéasi negyedévtdl, a

modellek eredményei megvaltoznak, mas éves lefutdst mutatnak. A 2019. negyedik

negyedévében az év egészére becsiilt és publikalt volumenindex kozti eltérés 2,7

szazalékpont, mig a 2020. harmadik negyedévében ugyanez a kiilonbség 0,3

széazalékpont.

24. tablazat: Tartds javakra forditott kiaddsok publikdlt és becsiilt nGvekedési litemei (%)

Vonatkozasi idoszak

Allapotidészak

201901 2019Q2 2019Q3 201904 2019
p. b. p. b. p. b. p. b. p. b.
2019Q1
2019Q2 17,2
2019Q3 16,5 | 12,7 | 12,4 | 11,6
2019Q4 16,5 | 12,7 | 124 | 116 | 175 | 13,6 16,4 | 13,7
2020Q3 142 | 12,3 | 10,2 | 10,3 | 153 | 13,1 145 | 14,2
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Fontosnak tartom megjegyezni, hogy a tartds javakra forditott kiaddsok esetében a 2020.
harmadik negyedévében 2019 egészére publikalt novekedési iitem (16,4%) jelentdsen
eltér a 2019. negyedik negyedévében kozzétett adathoz (14,5%) képest. A kiilonbség 1,9
szazalékpont, ami a 20. abran is jol lathato.
20. dbra: Tartds javakra forditott kiaddsok publikdlt és becsiilt névekedési iitemei (%)
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Forras: sajat szamitas, KSH

A modellbecslés eredménye viszont az év egészére 2019. negyedik negyedévében 13,7%-
os ndvekedési tlitemet becsiil, ami jobban megkozeliti a 2020. harmadik allapotnegyedévi

adatot, hiszen a kiilonbség ez esetben csak 0,8 szazalékpont.
21. dbra: Tartds javakra forditott kiaddsok becsiilt volumenindexének eltérése a publikdlthoz képest (szdzalékpont)

5.0
4.0

3.0

2.0

s i |

0.0 | I -

-1.0 II19Q1 19Q2 2019Q3 2019Q: 2019
-2.0
-3.0
-4.0
-5.0
-6.0

Szazalékpont

Vonatkozasi id6szak

m2019Q1 m2019Q2 m2019Q3 201904 m2020Q3

Forras: sajat szamitas, KSH

133



Ezek alapjan kijelenthetd, hogy a tartds javak esetében a modellbecslés az év egészére
jobb elézetes eredményt ad, mint a kordbbi modszertan alapjan késziilt becslés.
Ugyanakkor az év kozbeni elsd becslések hibai magasabbak, ahogy azt a 21. abra is

mutatja.

A féltartos javak kis sulyt képviselnek a hazai fogyasztdson beliill. A tartoés javakra

forditott kiadasokhoz hasonldan a publikalt adatokban is jelentdsek a reviziok.

25. tabldzat: Féltartds javakra forditott kiaddsok publikdlt és becstilt névekedési iitemei (%)

Vonatkozasi idoszak

2019Q1 2019Q2 2019Q3 201904 2019

p. b. p. b. p. b. p. b. p. b.

2019Q1

g 2019Q2 86 | 11,2
E 2019Q3 9,1 | 13,6
‘_E‘ 201904 9,1 | 13,6 8,1 | 10,2
< 2020Q3 10,1 | 143 94 | 9,6

Forras: sajat szamitas, KSH

A 25. téblazatban lathatd, hogy 2019 egészére az elsd becslés (2019. negyedik
negyedévében) alapjan 8,1%-0s ndvekedési litem adodott, mig a 2019-re vonatkozd éves
adatok publikalasa utan (2020. harmadik negyedév) ez 9,4%-ra modosult. A kiillonbség
1,2 szézalékpont. A modellbecslés eredménye az év egészére 2019. negyedik
negyedévében 10,2%-0s novekedési tlitemet becsiil, ami jobban megkdzeliti a 2020.
harmadik negyedévi allapotidészaki adatot, hiszen a kiilonbség ez esetben kevesebb,
mégpedig 0,8 szazalékpont. A 22. és a 23. dbran lathato, hogy a 2019 elsd és harmadik
negyedévére vonatkozo novekedési iitemet a modellek nagyon feliilbecsiilik, a masik két

negyedévre vonatkozolag mar kisebbek a kiilonbségek.
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22. dbra: Féltartds javakra forditott kiaddsok publikalt és becslilt névekedési iitemei (%)
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23. dbra: Féltartos javakra forditott kiaddsok becsiilt volumenindexének eltérése a publikdlthoz képest
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A féltartos javakra forditott kiadasok becsiilt €s publikalt volumenindexében jelentkezd
eltérésnek tobb oka is lehet. A féltartos javakhoz soroljuk tobbek kozott a ruhazatot, a
labbelit, a konyhai felszerelést, a kisebb haztartasi gépeket. Mivel az OPG adatok
alapvetden azokat a tendencidkat képesek tliikrozni, ahol az iizlettipus esetén foként ezeket
a termékeket arusitjdk. Azoknak az {lizleteknek, ahol sokféle terméket arusitanak,
kérdéivet is ki tolteniiik. Ugy vélem, hogy ez az adatokban mégis okozhat torzitast. Az
IKEA példajan konnyen lathato, hogy egy aruhazi kinalat szamtalan, tartdossag szerint
eltéré termeket fedhet le. Az IKEA esetében a termékek kozott taldlhatok elektromos
haztartasi nagygépek, butorok, szényegek, amelyek tartés javak, ugyanakkor
lakastextiliak, konyhai edények is, amelyek féltartds javak. Az aruhdzban igénybe vett
étkezés vendéglatasi szolgaltatas, mig a kiilonb6zd megvasarolhatd élelmiszerek nem
tartdos javak. Hasonld probléma figyelhet6 meg a barkdcsiizleteknél és a kinai
vegyesboltoknal is. Nyilvanvalo, hogy az OPG ¢és a kérddives adatok a tendencidkat jol
tiikrozik, de az eredmények alapjan az adatokban 1év6 bizonytalansag a féltartos javaknal
a legmagasabb. Ugyanakkor, mivel a féltartdos javak ardnya alacsony a hazai

fogyasztasban, ez a hiba nem okoz szdmottevd problémat a hazai fogyasztas egészében.

A szolgaltatasokra forditott kiaddsok esetében nincs értelme azt nézni, hogy a 2019.
negyedik negyedévében eldzetesen 2019-re publikalt volumenindex mennyiben tér el a
2020 harmadik negyedévében publikalt adathoz képest a mar emlitett, az imputélt lakbér
szamitasat érinté modszertani revizié miatt. Eppen ezért csupan az aktuélis negyedévre

vonatkoz6 becsléseket €s publikalt adatokat érdemes Gsszehasonlitani a 26. tablazatban.

26. tablazat: Szolgdltatdsokra forditott kiaddsok publikdlt és becsiilt nGvekedési titemei (%)

Vonatkozasi idoszak
201901 2019Q2 2019Q3 201904 2019
p. b. p. b. p. b. p. b. p. b.

2019Q1

—“; 2019Q2 | 55 | 6,5
S [201903 |52 | 65
§ 201904 | 52 | 6,5 42 | 46
< 202003 | 49 | 35 36 | 36

Forras: sajat szamitas, KSH

A 24. és a 25. 4bra alapjan lathatd, hogy az adott negyedévre vonatkozo elsd becslések

esettben a harmadik negyedévi becslés hib4ja bizonyult a legnagyobbnak 2
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szazalékpontos eltéréssel. A tobbi negyedévekben a hiba 1 szézalékpontos eltérés koriil
mozgott. Eppen ezért a 2019. negyedik negyedévében az év egészére becsiilt
volumenindex 0,4 szazalékponttal volt magasabb a publikalt adathoz képest.
Véleményem szerint ez jO eredmény, hiszen a szolgdltatdsok rendkiviil heterogén
tevékenységeket foglalnak magaba, ahol egy-egy modelleredmény is jelentésen

befolyasolhatja a végeredményt.

24. abra: Szolgdltatdsokra forditott kiaddsok publikdlt és becsiilt névekedési litemei (%)
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25. dbra: Szolgdltatdsokra forditott kiaddsok becstilt volumenindexének eltérése a publikdlthoz képest

(szdzalékpont)
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A 25. abran lathat6, hogy a 2020. harmadik negyedévében végzett ex post becslés a
volumenindexek lefutasat megvaltoztatja, ugyanakkor 2019 egészére 0,0 szazalékpont

eltérés adodik a publikalt adathoz képest.

Az elozbekben ismertetett tartdssag szerinti becslési eredmények folyo aron és eldzo évi
atlagaron additivak. Ezeket Osszeadva, majd lancolva jutunk el a hazai fogyasztas
egészére kiszdmolhatd, 2015. évi atlagaras adathoz, amelybdl mar kiszamolhatoak a
volumenindexek. A hazai fogyasztas egészére becsiilt volumenindexeket is csupan az
aktualis els6 publikacidhoz érdemes viszonyitani a szolgaltatasokra forditott kiadasoknal

ismertetett ok miatt. A 27. tablazat mutatja be a becslési eredményeket.

27. tabldzat: Hazai fogyasztds publikdlt és becslilt névekedési iitemei (%)

Vonatkozasi idoszak
201901 2019Q2 2019Q3 201904 2019
p. b. p. b. p. b. p. b. p. b.

2019Q1

’§ 2019Q2 | 51 | 6,9
';3 2019Q3 [ 51 | 6,2
é‘ 2019Q4 |51 ] 6,2 52 | 52
< 2020Q3 | 4,6 | 49 48 | 48

Forras: sajat szamitas, KSH

A legnagyobb eltérés (1,7 szdzalékpont) a 2019. elsé negyedévére vonatkozd elsd
becslésnél adodott, amit a 26. és 27. abra is szemléltet. A tobbi negyedév esetében ez az
eltérés abszolut értékben 1 szazalékpont alatti volt. 2019. mésodik negyedévében 0,7
szazalékpont, 2019. harmadik negyedévében -1,2 szazalékpont, mig 2019. negyedévében

0,4 szazalékpont volt a hiba.
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26. dbra: Hazai fogyasztds publikdlt és becsiilt névekedési iitemei (%)
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Forras: sajat szamitas, KSH

Ezek az eltérések a HKEF alapi becsléshez képest a hazai fogyasztas egészében
megnodvekedett bizonytalansagot mutatjak. Ez az ara negyedéves szinten annak, hogy
lemondunk a kérddives adatfelvételrdl, a rendszeres naplovezetésrol. Az év egészére
végzett mindkét allapotiddszaki becslés hibdja ugyanakkor 0,0 szézalékpont, ami azt

mutatja, hogy az éves adat elsd becslése soran nem jelentkezik torzitas.
27. dbra: Hazai fogyasztds becsiilt volumenindexének eltérése a publikdlthoz képest (szdzalékpont)
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A 23-27. tablazatok 2019 egészére vonatkozo becsléseit foglalja 6ssze a 28. tdblazat. A

tablazat alapjan lathato, hogy a tartdssag egyes kategoriaiban éves szinten hogyan alakul
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a becslés hibaja. A legnagyobb hiba a tartds és féltartés javakra forditott kiadasok
esetében mertiil fel, azonban a 2019. negyedik negyedévi allapotidészakban becsiilt
eredmények jobban megkozelitik a 2020. harmadik negyedévben publikalt adatokat, mint

az eldzetes publikacio értékei.

28. tablazat: A hazai fogyasztds tartdssdg szerinti kategdria szerinti becslilt és publikdlt névekedési litemei 2019-re

Allapotidészak Eltérés
2019Q4 és

Tartossag 2019Q4 2020Q3 2020Q3 kozott
szerinti D b eltérés b b eltérés p. b.
kategoria o e (%- o e (%- (%- (%-

%) | (%) pont) (%) | (%) pont) pont) pont)
Nem tartos
javakra forditott | 3,7 4.4 0,7 3,5 3,5 0,0 0,2 0,9
kiaddsok
Tartés  javakra
forditott kiaddsok 16,4 | 13,7 -2,7 145 | 14,2 -0,3 -1,9 -0,8
Féltartés javakra
forditott kiaddsok 8,1 | 10,2 2,1 9,4 9,6 0,2 1,3 0,8
Szolgaltatasokra - -
forditott kiadasok 4.2 Sie 0.4 3,6 Sl 0.0
Hazai fogyasztas | 5,2 5,2 0,0 4,8 4,8 0,0 * *

*nem értelmezhetd
Forras: sajat szamitas, KSH

A hazai fogyasztas folyo aras adata is fontos a haztartasok — a Bevezetésben mar emlitett
—nettd hitelnyjtd/hitelfelvevd képességének meghatarozasadhoz. A 28. dbra mutatja 2019
negyedéveire vonatkoz6 folyo aras adatok becsiilt értékeit, mig a 29. dbra a becslések

hibait szazalékban kifejezve.

28. abra: A hazai fogyasztds becslilt és publikdlt folyo dras értékei 2019 negyedéveire vonatkozolag
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29. dbra: A hazai fogyasztds becslilt és publikdlt folyo dras adatainak eltérése a publikdlt adat szdzalékdban
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A 29. abran lathato, hogy 2019. elsé és masodik negyedévére vonatkozo elsd becslések
hibaja -1,3 ill, -0,7 % a publikalt adathoz képest, mig 2019. harmadik és negyedik

negyedévére vonatkozolag ez a hiba 1,4 ill. -0,2%.

A folyo aras adatokban 2019 egészére vonatkozodlag az elsd, 2019. negyedik negyedévi
becslés hibdja az akkor publikalt adathoz képest -0,1%, mig a tartdssag szerinti
kategéridkban ennél nagyobb eltérés adodott, lasd 29. tdblazat 2019. negyedik
negyedévre vonatkozo eltérés oszlop adatait. Nyilvanvalo, hogy a tartos és a féltartos
javakra forditott kiadasok esetében latunk nagyobb eltérést, hiszen a volumenindexekben
is e két kategorianal volt nagyobb hiba. Az ex post becslés hibdja ugyanakkor mar kisebb

cyrey

vonatkozo eltérés oszlop adatai is mutatjak.
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29. tdbldzat: A hazai fogyasztds tartdssdg szerinti kategdria szerinti becslilt és publikdlt folyd dras adatai 2019-re

Allapotidﬁszak Eltérés (%)
2019Q4 és
2020Q3
Tartossag 201904 2020Q3 publikalt
szerinti ko6zott
kategoria p. b. eltérés p. b. eltérés b
(Mrd Ft) | (Mrd Ft) (%) (Mrd Ft) | (Mrd Ft) (%) P. '
Nem tartos
javakra forditott | 9439 9 498 0,6 9 327 9 327 0,0 -1,2 1,8
kiadasok
Tartés javakra
forditott 1730 1689 -2,3 1734 1726 -0,5 0,2 -2,6
kiadasok
Féltartos javakra
forditott 1855 1897 2,2 1907 1914 0,4 2,7 -0,5
kiadasok
Szolgaltatasokra
forditott 10 008 9916 -0,9 10 759 10 749 -0,1 * *
kiadasok
Hazai 23033 | 23000 | -01 | 23727 | 23717 | 00 | * | =
fogyasztas

*nem értelmezhetd

Forras: sajat szamitas, KSH

Ebben a részben lathattuk, hogy a hazai fogyasztas tartossag szerinti bontasban bottom-
up modellekkel megbecsiilhetd, az éves eredményeket jol kozeliti, de a negyedéves
lefutasban nagyobb a hiba a publikalt adatokhoz képest. Ugyanakkor elmondhato, hogy
a tartds és a féltartds termékek esetében a modellbecslés jobb eredményt ad az év egészére
a korabbi moddszertanhoz képest. A bottom-up modellek becslési eredményének

ismertetése utan szeretném a direkt modellek miikodését is bemutatni.

3.3.6. A direkt modellek eredményeinek értékelése

crer

megnehezitette, hogy az iddsorok igen rovidek, kiilondsen a jarulékbevallasbol szarmazd

keresetadatok iddsora. Ezért a direkt modellekkel csupan ex post becslést hajtottam végre
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a 2020. harmadik negyedévében rendelkezésre all6 idésorok felhaszndlasaval, amelyeket

Osszevetettem a bottom-up becslések eredményével és a publikalt adatokkal.

A 30. dbran a nem tartds javakra forditott kiadasok modelljeinek eredményét lathato. A
keresetadatokat felhasznald6 modell (lasd 3.3.1 szakasz 12. tablazat) mindegyik
negyedévben feliilbecsiili a publikalt adatot, mig a kiskereskedelmi adatokat felhasznélo
direkt modell (lasd 3.3.1 szakasz 11. tdblazat) csak 2019 els6 negyedévére vonatkozdan
ad kozelitdleg j6 eredményt. A bottom-up modellek (lasd 3.3.1 szakasz 10. tiblazat) az
elsé két negyedévet feliilbecsiilik, a harmadik és a negyedik negyedév adatit pedig

alulbecsiilik.

30. dbra: Nem tartds javakra forditott kiaddsok névekedési litemeinek becsiilt eredményei
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Forras: sajat szamitas, KSH

A tartos javakra forditott kiadasok esetében a keresetadatokat tartalmaz6 modellnek (lasd
3.3.2 szakasz 15. tdblazat) nagy a hibdja mindegyik negyedévben, ahogy az a 31. dbran
is lathatd. A kiskereskedelmi adatokat felhasznaléd direktmodell (1asd 3.3.2 szakasz 14.
tablazat) 2019 mindegyik negyedévet alulbecsiili. A bottom-up modellek (lasd 3.3.1
szakasz 13. tdblazat) eredménye az elsd harom negyedévre vonatkozdlag a publikalt
adatot jol kozeliti, a negyedik negyedév adatat viszont feliilbecsiili. Osszességében
azonban elmondhato, hogy a tartos javak esetében a bottom-up modellek jobban becsiilik

az egyes negyedévek novekedési litemét.
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31. dbra: Tartds javakra forditott kiaddsok névekedési iitemeinek becsiilt eredményei
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Forrés: sajat szamitas, KSH

A féltartds javakra forditott kiadasok becsiilt €s publikalt eredményeit a 32. abra mutatja
be.

32. dbra: Féltartds javakra forditott kiaddsok névekedési litemeinek becsiilt eredményei
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Egyértelmiien lathatd, hogy a kiskereskedelmi adatokat felhasznalo direkt modell (lasd
3.3.3 szakasz 17. tablazat) minden negyedévben alulbecsiili a ndvekedési litemet, mig a
bértdmeg realértékét tartalmazod modell (lasd 3.3.3. szakasz 18. tablazat) bar az elsd
negyedévet jol becsiili, a harmadik és a negyedik negyedév ndvekedési iitemét
feliilbecsiili. A bottom-up modellek (lasd 3.3.3 szakasz 16. tablazat) az els6 negyedév
adatat jelentdsen feliilbecsiilik, de a tobbi negyedév esetében jol kozelitik a publikalt

eredményt.

A szolgaltatasok esetében a mar emlitett nemzeti szamlas (NSZ) tételektol megtisztitott
idésorra illesztettem a direkt modelleket. A 33. abran lathato, hogy a kiilonb6z6
indikatorokat felhasznalo direkt modell (lasd 3.3.4 szakasz 21. tdblazat) minden negyedév
novekedési litemét alulbecsiili, mig a bértomeg realértékét tartalmazé modell (lasd 3.3.4
szakasz 22. tablazat) a bottom-up modellekhez (lasd 3.3.4 szakasz 20. tablazat) képest
jobban kozeliti a publikalt adatot.

33. abra: Szolgdltatdsokra (NSZ tételek nélkiil) forditott kiaddsok névekedési litemének becsiilt eredményei
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Forras: sajat szamitas, KSH

A 30-33. abrék alapjan elmondhatd, hogy a kiskereskedelmi adatokat tartalmazé direkt

modellek rosszabbul teljesitenek a bottom-up modellekhez képest a tartdossdg minden

crer

modell is j6 eredményt nyujt.
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A direkt modellek esetében felmeriil még az a probléma, hogy az implicit arindexet is eld
kellene jelezni ahhoz, hogy megkapjuk a foly6 aras adatot az egyes negyedévekre, amely

segitségével kiszamolhato a 2019 egészére adodod volumenindex.

Mivel a direkt modellek tobbségének az egyes negyedévekre vonatkoz6 volumenbecslése
nem bizonyult jobbnak a bottom-up modellek eredményéhez képest, az implicit
arindexek eldrejelzését mar nem vizsgaltam meg. Az eredmények alapjan kijelenthetd,
hogy a direkt modellek a tartossag egyes kategoriaiban csupan a bottom-up modellek
eredményeként adodd volumenindex validalasara alkalmasak, és nem megfeleldek

elorejelzésre a dontden magasabb becslési hibdjuk miatt.
3.3.7. Hazai fogyasztas és a fizetési kartyaadatok kapcsolata

Az alfejezet el6z0 szakaszaiban részletesen bemutattam a fogyasztas tartdossag szerinti
tételeire felirt modelleket és a veliik készitett becslések eredményeit. Ezek a modellek az
alulrol épitkezO, bottom-up megkdzelités alkotoelemei. Ugyanakkor a 2020-as
koronavirus jarvany okozta gazdasagi visszaesés soran szamos tagorszag alkalmazta a
fentrdl lefelé torténd, un. top-down megkdzelitést (lasd 2.2.4 A negyedéves fogyasztas
becslésének EU tagorszagi gyakorlata c. szakaszban), amely soran bankkartya adatokat
hasznaltak fel. Ennek lényege, hogy a fogyasztast, mint aggregatumot becsiilik meg
indikatorok segitségével, amelyet aztan tartossdg szerint tovabb bontanak. Ennek a
becslési modnak kiilondsen akkor van létjogosultsaga, ha a kérddives felmérésbol
szarmaz6 adatok torzitotta valnak, mert kevesebben kiildik vissza a kérddivet. Ez
nemcsak a HKEF-re igaz, hanem minden olyan indikatorra, amelyhez a vallalkozasok

kérdoives felmérése biztosit adatot.

A bankkartya adatok vizsgalata soran ugyanakkor felmertil a kérdés, hogy milyen modellt
célszerti alkalmazni. A hazai fogyasztds implicit arindexe a tartdossag szerinti tételek
arindexének ered6jeként alakul ki, amit rendkiviil nehéz elérejelezni. Eppen ezért kétféle

megkdzelitést alkalmaztam.

Eldszor megvizsgaltam, hogy a bankkartya adatok szignifikdns magyarazo valtozonak
bizonyulnak-e a hazai fogyasztas NSZ tételek nélkiili 2015.évi atlagaras adatara illesztett
modellben, amennyiben a bankkartya adatokat a fogyasztoi arindexszel deflaljuk. Ezt

kovetden a folyo aras adatokra is illesztettem modellt.
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Ahogy a 3.1. Adatok alfejezetben a 11. abran bemutattam, a nemzeti szamlak koncepcidja
szerint szamos specialis tételt tartalmaz a hazai fogyasztds. Ezeket a hazai fogyasztas
folyo aras €s el6z6 évi atlagaras adataibol levontam, €és az ily modon keletkezett, 2014.
elsé negyedévétdl kezdddo folyo aras, ill. lancoléssal eldallitott 2015. évi aras fogyasztas
id6ésort hasznaltam a modellezés sordan. A 2015. évi atlagaras adatokra illesztett modellt

a 30. tablazat, mig a folyo aras adatokra felirt modellt a 31. tablazat mutatja be:

30. tabldazat: A hazai fogyasztds nemzeti szamlds tételek nélkiili, 2015. évi atlagdras értékének modellje

Valtozok Koefficiens
Konstans -0,043
Fizetési kartyaforgalom 0,929
2015. évi atlagaron

Q1 0,061
Q4 0,071

Forrés: sajat szamitas

31. tdbldzat: A hazai fogyasztds nemzeti szamlds tételek nélkiili folyo dras értékének modellje

Valtozok Koefficiens
Konstans 0,016
Fizetési kartyaforgalom 0,994
Q2 -0,061
Q3 -0,059
2016Q1 0,027
2016Q4 0,029
2017Q3 0,031
2017Q4 -0,019

Forrés: sajat szamitas
A 30. tablazatban bemutatott modellel elvégeztem az egyes allapotnegyedévekben a

kvézi valds idejl, ill. ex post becsléseket. Az eredményeket a 32. tablazat tartalmazza.

32. tdbldzat: A hazai fogyasztds publikdlt és becsiilt névekedési litemei (%)

Vonatkozasi idoszak
2019Q1 2019Q2 2019Q3 201904 2019

p. b. p. b. p. b. p. b. p. b.

201901
2019Q2 | 51 | 57
2019Q3 | 51 |56 | 50 | 53
2019Q4 | 51 |67 | 50 | 65 | 54 | 7,4 52 | 6,9
2020Q3 | 46 | 52 | 47 |52 |53 |59 | 47 | 55| 48 | 54

Allapotidészak

Forrés: sajat szamitas, KSH
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Lathat6, hogy a fogyasztdi arindexszel deflalt bankkartya adatokkal végzett becslés
minden negyedévre vonatkozolag feliilbecsiili a hazai fogyasztas novekedési litemét. A
34. és a 35. abra jol mutatja, hogy az éves volumenindexben is nagy az eltérés, magasabb

a bottom-up modellel végzett becslések eredményéhez képest.

34. dbra: A hazai fogyasztds publikdlt és becsiilt névekedési litemei (%)

pub. becsilt pub. becsilt pub. becsilt pub. becsilt pub. becsilt

%
O R, N W A U N ®

2019Q1 2019Q2 2019Q3 201904 2019
Vonatkozasi id6szak

H2019Q1 m2019Q2 m2019Q3 201904 m2020Q3

Forras: sajat szamitas, KSH

35. dbra: Hazai fogyasztds becsiilt volumenindexének eltérése a publikdlthoz képest (szdzalékpont)
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Forras: sajat szdmitas, KSH
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A folyd éras adatokra illesztett modell segitségével megbecsiiltem a hazai fogyasztas
értékindexeit az egyes negyedévekre vonatkozdlag. Az eredményeket a 33. tiblazat

foglalja Gssze.

33. tdbldzat: A hazai fogyasztds publikdlt és becsiilt folyd dras adatdbdl szamitott értékindexek (%)

Vonatkozasi idoszak

2019Q1 2019Q2 2019Q3 201904 2019
p. b. p. b. p. b. p. b. p. b.

201901
§ 2019Q2 | 9,0 | 9,5
S [201903 |85 |91
§- 2019Q4 | 85 | 9,1 90 | 96
< 202003 | 89 |97 94 | 98

Forras: sajat szamitas, KSH

A foly6 aras adatokban kisebb eltérés adodott a volumenindexhez képest, ami
alatdmasztja azt a feltevésemet, hogy a bankkartya adatoknak a fogyasztdi arindexszel
valo deflalasa tovabbi torzitast visz a 2015. évi atlagaras adatok eldrejelzése soran.

A folyd aras modell tehat az eredmények alapjan jobbnak bizonyul a valtozatlan aras
modellhez képest. Ha Osszevetjiik a bottom-up modellek alapjan a hazai fogyasztas
egészére becsiilt folyd aras adatot a bankkartya adatok segitségével becsiilt folyd aras
adattal, akkor lathatjuk, hogy a bankkartya adatokkal készitett becslések hibaja az év
egészére nagyobb (lasd 29. dbra és 37. abra).

36. dbra: A hazai fogyasztds bankkdrtya adatokkal becsiilt és publikdlt folyd dras értékei 2019 negyedéveire

vonatkozdlag
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37. abra: A hazai fogyasztds bankkdrtya adatokkal becsiilt és publikdlt folyd dras adatainak eltérése a publikalt adat
szdzalékdban

I2019Q1 2019Q2I 2019Q3I 2019Q4I 2019 I
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-1.0

%

-1.5

-2.0
Vonatkozasi idGszak

m2019Q1 2019Q2 2019Q3 201904 m2020Q3

Forras: sajat szamitas, KSH

Az eredmények alapjan megallapithato, hogy a bankkartya adatok megfeleld indikatornak
bizonyulnak a hazai fogyasztds foly6 aras adatdnak becslése sordn. A hazai fogyasztas
2015. évi atlagaras adatainak becslése soran is felhasznaltam a bankkartya adatok
fogyasztoi arindexszel deflalt értékét. Varakozdsaimnak megfeleléen ez a modell a

bottom-up modellekhez képest nagyobb becslési hibaval rendelkezik.

3.4. Osszegzés

Ebben a fejezetben ismertettem a hazai fogyasztds becsléséhez 0Osszegyljtott és
felhasznalt idosorokat. A modellezés soran szamos kérdodives adatfelvételbdl, valamint
adminisztrativ adatforrasbol szarmaz6 adat magyarazo erejét teszteltem. A nem hivatalos
adatforrasbol szarmaz6 adatok koziil a Google Trend adatok felhasznélasi lehetdségét is
megvizsgaltam. A hazai fogyasztas tartossag szerinti kategoriainak becsléséhez ARIMA
modelleket valasztottam és bottom-up, valamint direkt modelleket is alkottam.

Vizsgéalatom eredményeképp megallapithatd, hogy a hazai fogyasztas tartdssag szerinti
kategoridinak alakulasa HKEF adatok hidnyaban is megbecsiilhetd, ugyanakkor a
negyedéves becsiilt adatokban megnd a bizonytalansdg. A bottom-up modellek az év
egészére vonatkozd fogyasztast ugyanakkor jol becsiilik. A dontéen kiskereskedelmi
adatokat felhasznald direkt modellek, ill. a jarulékbevallasbol szarmazo kereseti adatokat

crer

up modellekhez képest. Ugyanakkor kimutathato, hogy a kereseti adatok és a fogyasztas
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tartossag szerinti tételei kozott szoros Osszefiiggés van. Ez a kapcsolat csak a féltartos
termékek esetében egyidejii, a tobbi csoportban késleltetett viszony all fenn.
Megvizsgaltam a bankkartya adatok felhasznalési lehetdségét is. Az eredmények alapjan
a bankkartya adatok a bottom-up modellekhez képest feliilbecsiilik a hazai fogyasztas
novekedési litemét, amennyiben a fogyasztoi arindexszel torténik a deflalas. Ugyanakkor
a bankkartya adatok foly6 aras értékei megfeleléen, a bottom-up modellekhez képest
kisebb hibaval jelzik eldre a hazai fogyasztas folyo aras értékének alakulasat.
Véleményem szerint ezért érdemes a hazai fogyasztds tartdossag szerinti tételeinek
novekedési litemét bottom-up modellekkel megbecsiilni, majd az el6z6 évi atlagarra
atszamitott és inflalassal kiszamitott folyd aras adatokat a bankkartya adatok segitségével
eldrejelzett foly6 aras adatokkal 6sszevetni. Ez a modszer biztosithatja, hogy a folyo éaras

adat hib4ja minél kisebb legyen.
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4. Az eredmények osszegzése, konkrét felhasznalasi iranyok

Kutatasom célja az volt, hogy a negyedéves nemzeti szamlak egyik fontos mutatdjanak,
a haztartdsok fogyasztdsanak a becslésére Uj moddszert alakitsak ki. A haztartdsok
tényleges fogyasztdsanak legnagyobb tétele az un. hazai fogyasztas, amely tartossag
szerinti kategoriainak becslését jogszabaly irja eld. A hazai fogyasztas korabbi becslési
moédszertana 2021-t61 mar nem volt fenntarthat, mivel a negyedéves HKEF
megsziintetésre keriilt. A hazai fogyasztas negyedéves idésora 1995-t61 all rendelkezésre
a kovetkezé bontasban: nem tartds javakra forditott kiadasok, tartds javakra forditott
kiadasok, féltartés javakra forditott kiad4sok, valamint szolgaltatdsokra forditott
kiadasok. Ezeknek a tételeknek a becslése kiemelt fontossagu, igy olyan adatforrasokat
¢s modszert kellett talalnom, amelyek segitségével megfelelé pontossagii becslés
eldallithatd. A kutatdsom elején a kovetkezd elvart eredményeket fogalmaztam meg,

amelyeket a kutatas végére sikertilt is teljesitenem.

EO1: A fogyasztas elméleti hatterének attekintése, a hazai fogyasztas tartdssag
szerinti negyedéves becslési modszereinek, adatforrdsainak 0Osszefoglalasa,

figyelembe véve a nemzeti szamlak eldirasait

A kutatasom soran elOszor attekintettem a fogyasztasra vonatkozo legfontosabb
mikrookonomiai és makrodkondmiai elméleteket. Az aggregalt fogyasztas mogott egyéni
fogyasztoi dontések huzddnak meg, és ezek a preferencidk szamos fogyasztasi tétel
indikatoranak a kivéalasztdsa soran szerepet jatszottak. A makrookondémiai elméletek
bemutatasat két okbol is fontosnak tartottam. Egyrészrdl azért, mert a nemzeti szamlak
rendszere mogott alapvetd kdzgazdasagi 0sszefiiggések htizédnak meg, masrészrol pedig
azért, mert szamos, fogyasztast elorejelzé6 modell nem érthetd meg a makrodkonomiai

elméletek ismerete nélkiil.

A nemzeti szamldkban a fogyasztas tObbféle fogalmat takarhat, ezért részletesen
targyaltam az egyes megkdzelitések kozti eltéréseket. A hazai fogyasztds és annak
tartossdg szerinti tételeinek a becslése képezik a kutatdsom targyat. A negyedéves
fogyasztas becslés szdmos EU tagorszagban szorosan kotddik az éves becslés altal
felhasznalt keretrendszerhez, ezért mind az éves, mind a negyedéves fogyasztas

becslésére alkalmazott mdodszertant attekintettem.

A legtobb orszag un. kinalati modszerrel becsiili a negyedéves hazai fogyasztast,

ugyanakkor én - Ujszeri megkozelitéssel- amellett érveltem, hogy erre a célra

152



gyorsbecslési modszerek is alkalmasak megfeleld indikatorok hasznalata mellett.
Gyorsbecslésrol szigoru értelemben akkor beszéliink egy negyedéves makrogazdasagi
valtozo esetében, ha az a negyedévet kovetd 45. napig publikaldsra keriil. Ha viszont az
alkalmazott ©konometriai modellekre gondolunk, akkor a fogyasztds negyedéves
becslését olyan gyorsbecslésnek is tekinthetjiik, amely az éves adatok rendelkezésre

allasa utan igazodik a nagyobb informacids bazison alapuld becsiilt adathoz.

EO2: Lehetséges magyarazd valtozok feltarasa, beldliik relevans indikatorok

eloallitasa, adatbazisba szervezése

A kutatasom soran szamtalan, lehetséges magyarazo valtozot vizsgaltam meg. Ezeket
tobbféleképp lehet csoportositani, egyrészrdl az adatforrdsok fajtdja szerint, masrészrol
az adatok tipusa szerint. Az adatforrdsok alapjan statisztikai adatgylijtésbol, ill.
adminisztrativ adatforrasokbol szarmazo adatokat gytlijtdttem Ossze, de felhasznaltam
nem hivatalos statisztikai adatokat (Google Trend adatok) is. A hivatalos statisztikai
adatok alapadatai szarmazhatnak adatgy(ijtésbodl, de adminisztrativ adatforrasbol is. Az
altalam felhasznalt hivatalos statisztikai adatok a kovetkezOk voltak: a nemzeti
szamlékban 2020-ig rendelkezésre allo, COCIOP 4 jegyli fogyasztas id6sorok, fogyasztoi
arindexek COICOP 4 jegyli bontasban, kiskereskedelmi arucsoportos forgalmi adatok,
vendéglatas volumenindexe, vendégéjszakak szama, utas-kilométer adatok, felvett postai
kiildemények szdma, mobilh4lozatokbol kiindulé beszélgetések szama, nettod
lakasnovekmény, az évkozi gazdasagstatisztikai felmérésbdl szarmazo arbevétel adatok,
valamint demografiai adatok (haldlozasok szdma). Az egyéb adminisztrativ adatforrasbol
szarmazo6 adatokhoz a kovetkezd adatok tartoznak: villany és gazfelhasznélasi adatok a
Magyar Energetikai és Kozmii-szabdlyozasi Hivataltol, fizetési kartya és biztositas
adatok a Magyar Nemzeti Banktol, el8szor forgalomba helyezett i gépjarmiivek szdma
az ACEA szervezettdl, az 4polasi napok ¢és haziorvosi esetszamok a Nemzeti
Egészségbiztositasi Alapkezeldtol, valamint az online pénztargépek forgalmi adatai, és a
jarulékbevallas kereseti adatai a Nemzeti Ado- és Vamhivataltol. A nem hivatalos Google
Trend adatok koziil szamtalan kifejezést vizsgaltam meg, tobbek kozott az albérlet,
szinhaz, koncert, mozi, fesztival, jegymester, uszoda, csaladi napkdzi, bolcsdde, idosek
otthona, allatorvos és utazasi iroda iddsorait. A havi adatokat — megfeleld tisztitas utdn —

negyedévesitettem.
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Az adatokat az adatok tipusa alapjan két f6 kategoriaba sorolhatjuk: az egyik a foly6 aras
adatok, a masik a volumen tipusu vagy természetes mértékegységben rendelkezésre allo
adatok. A foly6 aras adatokat a megfeleld arindexszel deflaltam, €s a lancolas
technikdjaval szamitottam beldliik referencia évi atlagaras értéket. A volumen tipusu
vagy természetes mértékegységben rendelkezésre 4llo adatokbdl fix bazisu
volumenindexeket szamitottam a felhasznalas el6tt. Az adatokbol sikeriilt relevans

indikatorokat képezni és adatbazisba szervezni.
EO3: A hazai fogyasztas becslésére alkalmas 6konometriai modellek megalkotasa

A hazai negyedéves fogyasztas becslését gyorsbecslési feladatként fogalmaztam meg,
ennek megfelelden attekintettem a szoba johetd gyorsbecslési modszereket. A lehetséges
modelltipusokbol a magyarazo6 véltozoval rendelkezd ARIMA modelleket valasztottam,
ill. bizonyos esetekben MIDAS modellt is illesztettem. A modellezés soran a Box-Jenkis
megkdzelitést alkalmaztam. A tartossag egyes kategoriaira, ill. azok altételeire is sikertilt
megfeleld oOkonometriai modellt készitenem. A modellakotdst EViews szoftver

segitségével végeztem.

EO4: A becslés végrehajtasa idoben visszamendleg (ex post), valamint kvazi
valos idében (kvazi real time a 2019-es évre), az eredmények értékelése,

validalasa

A modellek teljesitoképességének vizsgalata jelen esetben csak idében visszamendleg
torténd becslés segitségével valdsithatd meg, hiszen a korabbi becslési modszer 2021-t61
mar nem kivitelezheté a HKEF adatok hianya miatt. A becslés elvégzésének idépontjaban
(2020. harmadik negyedév) 2019-re allt rendelkezésre a legfrissebb éves adat, ezért a
teszteléshez a 2019-es évet valasztottam. Kétféle megkdzelitést alkalmaztam, egyrészrol
a 2020 harmadik negyedévi allapotban rendelkezésre allo iddsorok segitségével ex post
becslést hajtottam végre 2019 negyedéveire, masrészrdl kvazi valos idejii becslést is
készitettem 2019 negyedéveire, amely soran a fogyasztds idésorokat 2018 negyedik
negyedévéig vettem figyelembe. A becsléseket elvégeztem a tartéssdg minden
altalam becstilt volumenindexeket, ill. foly6é aras adatokat. Az eredmények alapjan
sikeriilt igazolnom, hogy a bottom-up becslés megfelelé uj becslési modszer a hazai

fogyasztéas becslésére.
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A kutatas elvégzéséhez a kovetkezd részcélokat fogalmaztam meg, amelyeket sikertilt

megvalaszolnom.

RO1: Mely becslési modszerek elfogadhatoak a hivatalos statisztika szamara a

hazai fogyasztas elérejelzésére?

A szakirodalomban olyan fogyasztast elérejelzé modelleket talaltam, amelyek a hivatalos
statisztikai publikdcio eldtt kisérlik meg az aggregatum elOrejelzését. Alapvetden
kozgazdasagi osszefliggésekre, bizalmi indikatorokra és/vagy Google Trend adatokra
épiilnek. A hivatalos statisztika célja ugyanakkor nem az eldrejelzés, hanem az
aggregatum mérése, becslése a vonatkozasi idOszak utdn minél tobb indikétor
segitségével. A kézikdnyvek is a minél részletesebb bontdsu becslést ajanljak, és
javaslatokat tesznek az indikatorok tipusara, ugyanakkor nem hatarozzak meg a becslés
szintjét. Ennek kovetkezményeképp az Eurdépai Unid tagorszagai eltérd
részletezettségben becsiilik a negyedéves fogyasztast. A kézikdnyvek ajanlasat kdvetve a
becsléshez szamos, kérddives adatfelvételbdl, valamint adminisztrativ adatforrasbol
szdrmazo6 adatot gylijtdttem és teszteltem, a mi a kutatds legnagyobb ¢és legnehezebb
részét képezte. A nem hivatalos adatforrasbol szarmazo adatok koziil a Google Trend
adatok felhasznalhatdsagat is megvizsgaltam. A leginkabb elterjedt becslési gyakorlat az
extrapolacio moédszere, amely azt jelenti, hogy az adott fogyasztasi tétel alakuldsat a
hozzarendelt indikator alakuldsaval becsiilik. Véleményem szerint ennél jobb becslést ad
az Okonometriai modell haszndlata, amely képes az indikéator alakulasat is figyelembe

venni, ugyanakkor a multbeli tendenciakat és a hibahat4sokat jobban kezeli.

RO2: Online adatok hasznalata javitja-e a hazai fogyasztas becslését?

A szakirodalomban ismertetett tanulmanyok mindegyike arra a kovetkeztetésre jutott,
hogy a becslést javitja az online adatok hasznalata. Ennek megfeleléen megvizsgaltam a
Google Trend adatok modellben valo felhasznalhatosagat szamos fogyasztasi tétel
esetében. Arra az eredményre jutottam, hogy a magyarazod valtozd nélkiili ARIMA
modellhez képest szignifikansan javul az adott fogyasztasi tételre felirt ARIMA modell
eldrejelzd képessége a Google Trend adat(ok)bol képzett indikator felhasznalasaval. Az
albérlet, uszoda, csaladi napkozi, bolcsdde, iddsek otthona, allatorvos és utazasi iroda
keres kifejezéseket Gnmagukban, mig a szinhaz, koncert, mozi, fesztival, jegymester

kifejezések iddsorait faktorba rendezve hasznéltam fel.
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RO3: A direkt vagy az alulrol épitkez6 (in. bottom-up) megkdozelités eredményez

kisebb reviziot a hazai fogyasztas becslésekor?

A hazai fogyasztds tartdossag szerinti kategoriait kozvetlen is becsiiltem direkt
modellekkel, de bottom-up megkdzelitést is alkalmaztam. Ez utobbi esetben a hazai
fogyasztas tartdssag szerinti tételeit tovabb bontottam altételekre, és azokat megfeleld
indikatort tartalmaz6 ARIMA modellekkel becsiiltem. A kutatas legnagyobb kihivasa
egyrészrol a rendelkezésre allo adatok feltérképezése, masrészrol a becslés optimalis
szintjének meghatarozasa volt. Eredményem szerint a direkt modellekhez képest az
alulrol épitkezd (bottom-up) megkdzelités kisebb reviziot eredményez a hazai fogyasztas

becslése soran.

A részcélok és azokra adott valasz ismertetése soran ratérek a kutatasi kérdésekre adott

valaszok ismertetésére.

RQ1: Hogyan becsiilheté meg a magyarorszagi negyedéves hazai fogyasztés
tartdssdg szerinti bontdsban, ha nem dllnak rendelkezésre a haztartasi

koltségvetési felmérés adatai?

A kutatasom eredménye alapjan megallapithaté, hogy a hazai fogyasztds tartdssag
szerinti kategoridinak alakulasa HKEF adatok hianyaban is megbecsiilheté. Amennyiben
a negyedéves fogyasztds becslést gyorsbecslésként fogjuk fel, amely az éves adatok
rendelkezésre allasa utdn az éves becsléshez igazodik, gyorsbecslési modszerek is
felhasznalhatok. Eppen ezért indikator(oka)t tartalmazd ARIMA modelleket
alkalmaztam. A hazai fogyasztas tartossag szerinti kategoridit folyd aron és el6z6 évi
atlagaron érdemes tovabb bontani altételekre, amelyek — lancoléssal kiszamitott —
referencia atlagaras értékeire modell illeszthetd. Mindegyik modell olyan fix bazisa
indikator(oka)t tartalmaz, amely szoros kapcsolatban all(nak) az adott fogyasztas tétellel.
Az indikatorok kérd6ives adatfelmérésbol, adminisztrativ, ill. nem hivatalos statisztikai
adatforrasokbol (Google Trend) szarmaznak. A modellel becsiilt fogyasztas érték
referencia évi atlagaras érték. Ebbdl a lancolas technikajaval kiszamithato az el6z6 évi
atlagaras adat, majd a megfelel6 fogyasztoi arindex hasznalataval megkaphato a folyo
aras adat. Az altételek folyd aron és eldzd évi atlagaron additivak, igy a nagyobb
aggregatumok (tartossag egyes kategoriai, ill. a teljes hazai fogyasztas) folyo aras és el6z6
¢évi atlagaras adatai konnyen kiszamithatok, mig a lancolas technikajaval a referencia évi

atlagaras adataik is meghatarozhatok.
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RQ2: Mekkora reviziot eredményez a hazai fogyasztas 0j becslési modszere?

A modellek teljesitoképességét kétféle modszerrel, ex post és kvazi valos idejii becsléssel
vizsgaltam. Az eX post becslés soran a kutatds eszmei idopontjaban, 2020. harmadik
negyedévében rendelkezésre allo idésorok felhasznalasaval visszamendleges becslést
készitettem 2019 egészére vonatkozolag. A bottom-up modellek hibaja alacsonynak
bizonyult, a publikdlt volumenindexhez viszonyitott eltérés a tartdssag egyes
kategoriaiban -0,3 és 0,2 szazalékpont kozott mozgott, mig a fogyasztds egészére az

eltérés 0,0% szazalékpont volt.

A kvazi valds idejii becslés soran a nemzeti szamlas fogyasztas idésorokat 2018 negyedik
negyedévéig vettem figyelembe, és a rendelkezésre all6 magyardz6 valtozokkal
elorejeleztem a 2019 egyes negyedéveire vonatkozo fogyasztast. A bottom-up modellek
a 2019 egészére vonatkozo fogyasztast jol, kis hibaval becsiilték meg. A tartéssag egyes
kategoridiban a publikalt volumenindexhez viszonyitva az eltérés mértéke -2,7 és 0,4
szdzalékpont kdzott mozgott, ugyanakkor a teljes fogyasztasra vonatkozolag az eltérés
0,0% széazalékpont volt. A foly6 éaras adatokban a publikalt adathoz képest a tartdssag
fogyasztas esetében az eltérés -0,1% volt. A negyedéves adatokban az eltérés ennél
magasabbnak bizonyult, ugyanakkor a f6 célom az volt, hogy az éves fogyasztas adatot

jol kozelitsem.

A dontden kiskereskedelmi adatokat felhasznalo direkt modellek, ill. a jarulékbevallasbol

rosszabbul teljesitettek a bottom-up modellekhez képest.

RQ3: Alkalmas-e a hazai fogyasztas becslésére a magyarorszagi pénzforgalmi
szolgaltatok elfogado-haldzataban lebonyolitott fizetési kartyds vasarlasok,

készpénzfelvételek dsszege?

Igen, alkalmas. A koronavirus jarvany miatt tobb EU tagorszag elkezdte alkalmazni
becslése soran a bankkartya adatokat, aminek hatdsara én is megvizsgaltam a bankkartya
adatok felhasznalasi lehetdségét. Az eredmények alapjan a bankkartya adatok a bottom-
up modellekhez képest feliilbecsiilték a hazai fogyasztds novekedési iitemét 2019
negyedéveiben, amennyiben a fogyasztoi arindexszel torténik a deflalas. Ugyanakkor a

bankkartya adatok folyo aras értékei megfeleléen, a bottom-up modellekhoz hasonléan
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kis hibaval (év egészére -0,4%) jelezték elore a hazai fogyasztas folyd aras értékének

alakulasat.

RQ4: Hogyan magyarazza a jarulékbevallasbol szarmazo6 aggregalt bértomeg

realértéke a hazai fogyasztas alakulasat tartdssag szerinti bontasban?

A modellek eredménye alapjan megallapithato, hogy a kereseti adatok és a fogyasztas
tartossag szerinti tételei kozott szoros 0sszefiiggés van. Ez a kapcsolat csak a féltartos
termékek esetében egyidejii, a tobbi csoportban késleltetett viszony all fenn. A nem tartos
termékek és a szolgaltatdsok esetében a kereseti adatok egy iddszakkal korabbi értéke,
mig a tartés termékeknél a kereseti adatok 6t idészakkal korabbi értéke magyarazza az

adott fogyasztasi kategoria alakulasat.

A kutatasom eredménye alapjan elmondhatd, hogy érdemes a hazai fogyasztés tartossag
szerinti tételeinek novekedési titemét bottom-up modellekkel megbecsiilni, majd az €16z6
évi atlagarra atszamitott és inflalassal kiszamitott foly6 aras adatokat a bankkartya adatok
segitségével eldrejelzett folyo aras adatokkal dsszevetni. Ez a mddszer biztosithatja, hogy

a foly6 aras adat hibdja minél kisebb legyen.

Az altalam bemutatott adatforrasok és modellek konkrét felhasznalasa mar a gyakorlatban
is megvalosult, ugyanis 2021. L. negyedéve Ota a fogyasztas becslés a bemutatott bottom-
up modellek segitségével késziilt, és a KSH 21.2.1.17. A héztartdsok hazai fogyasztasi
kiadasa a termékek tartossaga szerint, negyedévente c. STADAT tablajaban publikalasra
is keriilt. (KSH (2021p))

Fontosnak tartom leszogezni, hogy ez a negyedéves becslési modszer azt feltételezi, hogy
az éves fogyasztas becslés mas modszerrel késziil, amely eredményéhez a modellbecslés
igazodni tud. A kutatas keretében bemutatott mdodszer alkalmas a negyedéves fogyasztas
becslésére, ugyanakkor nem feledkezhetiink el arrol, hogy az adatforrasok folyamatosan
valtozhatnak, ezért az indikatorként potencilisan szoba johetd adatforrasokat a jovében

is vizsgalni kell. Ilyen 1) adatforrasként szolgalhatnak majd az online szamla adatok.

2021. januar 4 oOta kotelezd adatot kiildeni a Nemzeti Ad6-és Vamhivatalnak (NAV)
minden olyan szamlarol, szamlaval egy tekintet ald esd okiratrél, amire a 2007. évi
CXXVIL torvény az altalanos forgalmi adordl 10. melléklete vonatkozik. A torvény

értelmében a nem addalany maganszemélyek felé torténd termékértékesitésrol, ill.
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szolgaltatasnyujtasrol kiallitott szamlat is tovabbitani kell a NAV felé annyi eltéréssel,

hogy az ¢ esetiikben a névre és a cimre nem terjed ki az adatszolgéltatas kotelezettsége.

Ezt a tipust adminisztrativ adatot (online szdmla adatokat) a bazisadatok hianya miatt
elméletig legkorabban 2022. elsé negyedévében lehetne eldszor felhasznalni. A gyakorlat
azonban azt mutatja, hogy az adminisztrativ adatokat csak hosszabb iddszak (akar tobb
¢v) utan lehet statisztikai célra alkalmazni, mivel jelents adatelokészitési, adattisztitasi
feladatot kell elvégezni, amelynek gyakorlatat ki kell alakitani. Tovabba vizsgalni kell
azt is, hogy az éves beszamolok, adobevallasok milyen kapcsolatban allnak az online
szamla adatokkal, mekkora az adatokban jelentkezd revizid, amely vizsgalatot pedig

legkordbban 2023 dszén lehet elkezdeni.

Amennyiben megfeleld adattisztitas utan az adatok jol tiikrozik a lakossag felé torténd
termékértékesitéseket, szolgaltatasnyujtasokat az in. OPG (online pénztargép) adatokkal
kiegészitve, akkor elképzelhetd, hogy a jovOben negyedévente a részletes fogyasztas
becsléshez felhasznalhatok lesznek. Remélem, hogy ebben a munkaban is részt tudok

majd venni.

Véleményem szerint a kutatdsom soran sikeriilt olyan adatforrasokat feltarni és olyan
modelleket alkotni, amelyek segitségével a negyedéves fogyasztas jelenleg is megfeleld

pontossaggal megbecsiilhetd.
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165.2007. évi CXXVII. torvény az altalanos forgalmi adorol.
https://net.jogtar.hu/jogszabaly?docid=a0700127.tv

166.https://ethz.ch/content/dam/ethz/special-interest/dual/kof-
dam/documents/Globalization/2021/KOFGI 2021 structure.pdf

167.https://kof.ethz.ch/en/forecasts-and-indicators/indicators/kof-globalisation-index.html
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1. Fiiggelék

COICQP egy szamjegyen

COICOP két szamjegyen

Adatforras/Indikator

01. Elelmiszerek és
alkoholmentes italok

01.1 Elelmiszerek

01.2 Alkoholmentes italok

Kiskereskedelmi statisztika
HKEF

02. Szeszes italok,
dohanyaruk és kabitészerek

02.1 Szeszes italok

02.2 Dohanyaruk

02.3 Kabitdszerek

Kiskereskedelmi statisztika
Termékaramlasi modszer
Jovedéki adatok

03. Ruhazat és labbeli

03.1 Ruhéazat

03.2 Labbeli

04. Lakasszolgaltatas, viz,
villamos energia, gaz és egyéb
tiizeldanyag

04.1 Tényleges lakbér

04.2 Imputalt lakbér

04.3 Lakaskarbantartas és - .

javitas

04.4 Vizellatds és
lakasszolgaltatas

egyéb

Kiskereskedelmi statisztika
Termékaramléasi modszer
Fogyasztoi arindex (lakbér)
Lakasallomany (bérletre
kiadott)

HKEF

Kiskereskedelmi statisztika

04.5 Villamos energia, gaz ¢€s * [Idjdrsi a/datok, g4z,
egyeb tlizeldanyagok eluek:crom(.)s ellram’ adajcok,
koziizemi szolgaltatok adatai
05.1 Butorok és lakberendezési
cikkek, szényegek ¢és mas |[¢  Kiskereskedelmi statisztika
padloburkold anyagok
05.2 Lakastextiliak o Foglalkoztatids/Jovedelem  az
érintett tevékenységnél
05. Lakberendezés, l(:;?;ﬁléil:kztartam gépek & e  Termékaramlasi modszer
lakasfelszerelés, rendszeres ; —
lakaskarbantartas 05',4 Haztartam uvegar’uk,
edények és konyhafelszerelés
05.5 Barkacs- ¢és  kerti
szerszamok, eszkdzok
05.6 Rendszeres
lakaskarbantartashoz igénybe
vett termékek és szolgaltatasok
ggélszségﬁgyi Gyoti}rlrsnzéelizllz: . lfqglalkozte’ltés/JéYederlem az
aybydszati segédeszkozok érintett tevékenységnél
o ‘o e Aktiv  agyak szama a
06.2 Jarobeteg-ellatas Korhazakban
L e A human egészségiigy bruttd
06. Egészsegiigy hozzaadott értékének
novekedési iitemével
06.3 Korhazi szolgaltatasok megegyezo novekedés
(feltételezés)
e orvosi és korhazi biztositasi
kéarigények

07. Kozlekedés és szallitas

07.1 Jarmiivasarlas

07.2 Személyszallito jarmiivek .

uzemeltetése

07.3 Kozlekedési és szallitasi |°

szolgaltatasok

Kiskereskedelmi statisztika
HKEF

utasok szama, utaskm szama,
arutonna km, forgalmi mutatok,
jarmiiallomany, 4j gépjarmiivek
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COICOP egy szamjegyen

COICOP két szamjegyen

Adatforras/Indikator

regisztracioja, iizemanyag
fogyasztas (liter)

08.1 Postai szolgaltatas

08. Hirkozlés

08.2 Telefon- és egyéb hirkozlé
berendezés

08.3 Telefonalas ¢és
hirko6zlési szolgaltatas

egyéb

Kiskereskedelmi statisztika

Telefonon beszélt percek szama

09.1 Audiovizualis, fotooptikai

09. Szabadido és kultura

és informaciofeldolgozo
berendezések

09.2 Egyéb szabadidds és
kulturalis tevékenységet
szolgalo tartds javak

09.3 Jatékok, hobbi- és
sportcikkek, kertészkedés,
hobbiallat

09.4 Szabadidds ¢és kulturalis
tevékenységekkel kapcsolatos
szolgaltatdsok

09.5 Ujsag, konyv, papir és
iroszer

09.6 Szervezett tarsasutazas

Kiskereskedelmi statisztika

Mozik: latogatok szama

Konyvek: példanyszamok

kérdoives felmérés a haztartasok
turisztikai kiadasair6l

radi6 és Tv el6fizetések

10.1  Iskola-elokészité  és
alapfoku oktatas

10.2 Kozépfoku oktatas

10. Oktatas

10.3 Kozépfokot meghalado,
de nem fels6foku oktatas

10.4 Felsofoku oktatas

10.5 Nem besorolhaté szint
oktatas

magan oktatas:
Foglalkoztatas/Jovedelem  az
érintett tevékenységnél

11.1 Vendéglatas

11. Vendéglatas és
szallashely-szolgaltatas

11.2 Széllashely-szolgaltatas

Kiskereskedelmi statisztika

A szallashelyeken  toltott
vendégéjszakak szama

12.1 Testapolas

12.2 Prostitacio

12.3 Mashova nem sorolt

személyes ingosag

12. Egyéb termékek és
szolgaltatasok

12.4 Szocialis ellatas

12.5 Biztositas

12.6 Mashova nem sorolt

pénziigyi szolgaltatasok

12.7 Mashova nem sorolt

egy¢eb szolgaltatasok

Kiskereskedelmi statisztika
Foglalkoztatas/Jovedelem  az
érintett tevékenységnél

A népesség novekedése
(személyes szolgaltatasok)
Temetkezési szolgaltatasok
(halalozasi arany)

Tézsdei iigyletek  (ligynoki
dijak)

A pénzigyi szolgaltatok
kibocsatasa

Forras: Eurostat (2013, pp.
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2. Fiiggelék
Adatforrasok Becslés
Orszag Statisztikai Adminisztrativ CO.I CQP
szintje
Kiskereskedelmi e osztrak Sorfozok Egyesiiletének
. adatai (Verband der Brauereien) COICOP-1
. forgalmi adatok AR -
Ausztria LS ‘e e gépjarmi értékesitések szamjegyen,
piaci kibocsatas - At 12 ¢
indikatorai e lizemanyag ertejkesnesek csopor
o Telekom Austria Group
haztartasok
koltségvetési
felmérése . o, ,
Bulgaria kiskereskedelmi * I,\Iem,zetl Ene,rgetl.kal T,afrsasag nincs megadva
forgalmi index o ¢let-és nem életbiztositas
lakasberuhazas
lakasbérleti dijak
haztartasok
koltségvetési COICOP 2
Csehorszag felmérése e energiaadatok szamjegyen,
kiskereskedelmi 46 csoport
forgalmi index
e afa adat
kiskereskedelmi e jovedéki adatok
Dénia forgalmi index e gépjarmil adatok COICOP 64
piaci kibocsatas e dan Energia Hivatal adatai csoport
indikatorai o dan Kozuti Igazgatosag adatai
o Koppenhagai Repiil6tér adatai
e a Finn Jarmiiigazgatdsag adatai a
személygépkocsik els6é
nyilvantartasba vételérol
e aFinn Olaj- és Gazszovetség
benzinértékesitésre vonatkozo
kiskereskedelmi adatai
forgalmi adatok e aFinn Energiaipar villamosenergia-
. ' t’ermékcsoportonk fogyasztasi adatai’ . ’ COICOP 182
Finnorszag ént e a VVR-csoport vasuti utazasokra csoport
lakbérek adata vonatkozé adatai P
kibocsatas ¢ a Finavia adatai a repiilési utasokrol
indikatorai e Finn Kozlekedési Ugyndkség adatai
a tengerjaro6 hajok utasairol
¢ hitelintézetekre vonatkozo pénziigyi
kimutatasok
e finn tarsadalombiztositd (KELA)
adatai
kiskereskedelmi
forgalmi index
munkaerd-felvétel
Gorogorszag adatai e energiaadatok nincs megadva

piaci kibocsatas és
brutté hozzaadott
érték indikatorai

177




Orszag

Adatforrasok

Statisztikai

Adminisztrativ

Becslés
COICOP
szintje

Hollandia

kiskereskedelmi
forgalmi adatok
energiafogyasztas
adata

uzemanyag
fogyasztas adata
fodraszok és
szépségszalonok
forgalmi adatai
az orvosi
szolgaltatasok
fogyasztasi adatai

o gépjarmi értékesitések
o szallodak és éttermek forgalmi
adatai egy magan kutatdirodatol

nincs megadva

Horvéatorszag

haztartasok
koltségvetési
felmérése
kiskereskedelmi
forgalmi index
szallodak és
éttermek forgalmi
adata

utaskm adatok
foglalkoztatasi
adatok

e Nemzeti Bank,
Pénziigyminisztérium, Gazdasagi,
Munkaiigyi és Vallalkozasi
Minisztérium, Beliigyminisztérium
relevans adatai

nincs megadva

Lengyelorszag

haztartasok
koltségvetési
felmérése
kiskereskedelmi
forgalmi adatok
fogyasztoi
bizalomindex

COICOP 1
szamjegyen,
12 csoport

Lettorszag

kiskereskedelmi
forgalmi és
vendéglatas
adatok
haztartasok
koltségvetési
felmérése 3 évente
piaci kibocsatas
indikatorai

o c¢ls6 alkalommal forgalomba
helyezett gépjarmiivek adata

COICOP 2
szamjegyen,
néhany
esetben
részletesebb,
3-4
szamjegyen

Litvania

kiskereskedelmi
forgalmi és
vendéglatas
adatok

piaci kibocsatas
indikatorai
haztartasok
koltségvetési
felmérése
fizetési mérleg
adatok

nincs megadva

178




Adatforrasok Becslés
Orszag Statisztikai Adminisztrativ Cs(zilncijap
kiskereskedelmi o Szbvetségi Kozlekedési Hatosag
forgalmi adatok e Deutsche Automobil Treuhand
gépjarmiiértéke- GmbH gépjarmiivekre vonatkozo
sités havi adatai aradatai
havi szallashely és | ® dohanyadd adatok COCIOP 4
Németorszag vendéglatas e Szovetségi Gazdasagi Hivatal szamjegyen,
adatok e Német Energia-és Viziigyi 368 csoport
STS forgalmi Szovetség
adatok e Szdvetségi Munkiigyi Ugynokség
Kézmiivesek adatai a szolgaltat6 szektorban
negyedéves adatali dolgozok adataira
kiskereskedelmi
forgalmi adatok
energiaadatok e Norvég Sorfézé és Ttalszovetség COICOP 2
Norvégia energia €s e gépjarmii adatok szamjegyen,
tizemanyag adatok | e norvég repiilSterek utasszamai 39 csoport
kibocsatas
indikatorai
e Mezdgazdasagi, Halaszati és
kiskereskedelmi Elelmezési Minisztérium
forgalmi index ¢ Dohanypiaci Bizottsag
nagyvallalatok és | ® Spanyol Koolajtartalék Tarsasaga
, kkv-k értékesités, |  Nemzeti Hirkozlési Piaci Bizottsag .
Spanyolorszég foglalkoztatas és e Fogyasztovédelmi Minisztérium nincs megacva
béradata e Kozlekedési, Mobilitasi és Varosi
piaci kibocsatas Minisztérium
indikatorai o Allami lotté- és szerencsejaték-
tarsasag
kiskeres_kedelmi o Afa adatok
forgalmi adatok e e .
termékesoportonk o spe,(:1ahs c’egek’ pénziigyi a({atalr
Svédorszag ent e Svéd e-egészségiigyi Ugynokség COICOP 147
hozzéadott érték e Pénziigyi Felligyelet adatai csoport
ozzaadott érté R
extrapol4lésahoz . Ne.mz’etl K9zut1 Hivatal gépjarmii-
hasznalt indikator |  MYilvantartdsa
haztartasok
koltségvetési
felmérése
Szerbia kiskereskedelmi C(,)IC.:OP 3
forgalmi adatok szamjegyen
kibocsatas
indikatorai

Forrés: sajat szerkesztés Bulgarian National Statistical Insitute (2018), Czech Statistical
Office (2016), Statistics Denmark (2017), Federal Statistical Office (2017), Hellenic
Statistical Authority (2015), National Institute of Statistics of Spain (2020), Croation
Bureau of Statistics (2015), Central Statistical Bureau of Latvia (2018), Statistics
Lithuania (2017), Statistics Netherlands (2016), Statistics Austria (2021), Central
Statistical Office of Poland (2015), Statistics Finland (2014), Statistics Sweden (2018),
Statistics Norwey (2018), Statistical Office of the Republic of Serbia (2011) alapjan

179




